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ABSTRAK 

Covid-19 itelah imelanda iIndonesia ipada itahun i2020. iPenyakit iyang idapat imenular 

ijika iadanya imanusia iyang iterkena ivirus icorona idan iberkontak ifisik idengan imanusia 

ilainnya. iPenyebaran ivirus icorona imerata idiseluruh iprovinsi idi iIndonesia, ikhususnya 

iDaerah iIstimewa iYogyakarta. iHal itersebut iberdampak iterhadap iseluruh isektor ibaik 

ipendidikan, ipariwisata, imaupun iekonomi. iBerdasarkan idata iCovid-19 iYogyakarta iyang 

isemakin imeningkat, ipemerintah iD.I.Y imenghimbau imasyarakat iuntuk imelakukan 

igerakan iAKB i(Adaptasi iKebiasaan iBaru). iUntuk imengetahui imasyarakat isudah iatau 

ibelum imelakukan igerakan iAKB idiperlukannya ipengelompokkan idengan iberdasarkan 

ipola iperilaku imasyarakat. iPengelompokan iini iakan imenghasilkan ikelompok-kelompok 

imasyarakat iberdasarkan ikriteria iyang idibentuk. iMetode iK-Means iClustering iadalah 

imetode iyang idigunakan iuntuk imengelompokan imasyarakat iberdasarkan iatribut 

idemografi idan iatribut ipola iperilaku. iHasil ipenelitian ipengelompokan ipola iperilaku 

imasyarakat iYogyakarta ididapatkan itiga icluster iyaitu, iCluster iIndifferent, iCluster 

iAdaption, idan iCluster iEducated.  
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BAB iI 

PENDAHULUAN 

1.1 Latar iBelakang 

Covid-19 iatau iCoronavirus iDisease iyaitu ipenyakit iyang idisebabkan ioleh ivirus iSevere 

iAcute iRespiratiry iSyndrome iCoronavirus-2 i(SARS-CoV-2) i(WHO, 2020). iKasus iini 

ibermula iterjadi idi ipasar ihewan iWuhan, iChina ipada iDesember i2019. iVirus iini ididuga 

iberkaitan idengan idagangan ipasar ihewan iyang imenjual iberbagai ijenis idaging ibinatang 

idari ihewan iyang ibiasa idikonsumsi ihingga idaging ihewan iyang itidak ibiasa iuntuk 

idikonsumsi. iVirus iini ididuga iada ipada ihewan ikelelawar iyang idikonsumsi imanusia 

idimana ivirus iini imampu imenyerang isistem ipernapasan imanusia. 

 Tanda idan igejala iumum iinfeksi iCovid-19 iantara ilain igejala igangguan ipernapasan 

iakut iseperti idemam,  ibatuk idan isesak inapas. iMasa iinkubasi irata-rata i5-6 ihari idengan imasa 

iinkubasi iterpanjang i14 ihari. iPada ikasus iCovid-19 iyang iberat idapat imenyebabkan 

ipneumonia, isindrom ipernapasan iakut, igagal iginjal, idan ikematian. iTanda-tanda idan igejala 

iklinis iyang idilaporkan ipada isebagian ibesar ikasus iadalah idemam, idengan ibeberapa ikasus 

imengalami ikesulitan ibernapas, idan ihasil irontgen imenunjukkan iinfiltrat ipneumonia iluas 

idi ikedua iparu i(KEMENKES RI, 2020). i 

Penularan ivirus iini iterjadi ijika iadanya imanusia iyang iterkena ivirus icorona idan 

iberkontak ifisik idengan imanusia ilainnya. iPenularan iyang isangat icepat ihingga ihampir 

iseluruh inegara ididunia iterkena idampak idari iCovid-19 iini. iPada itanggal i2 imaret i2020 

ivirus iini imenyerang imasyarakat iIndonesia isebanyak idua ikasus ipositif iCovid-19 ipertama 

ikali idilaporkan. iTercata ipada itanggal i31 imaret i2020 iIndonesia imenetapkan i1.528 ikasus 

idengan ipositif iCovid-19 idan i136 ikasus ikematian idengan ipersentase i8,9% iangka iini 

imerupakan iyang itertinggi idi iAsia iTenggara i(KEMENKES RI, 2020). i 

Penyebaran ikasus iCovid-19 idi iIndonesia isangat imerata idiseluruh iprovinsi, 

idimana ipenyebaran iini icukup icepat idan iberdampak ipada iseluruh iaspek. iSalah isatu 

iprovinsi idi iIndonesia iyang iterdampak idari ikasus iCovid-19 iyaitu iDaerah iIstimewa 



2 

 

iYogayakarta ibaik idari isektor ipendidikan, ipariwisata, iekonomi idan ilainnya.  iTercatat 

ihingga ipada itanggal i5 iJanuari i2021 iterkonfirmasi i13340 ikasus idengan idengan idata 

idirawat i4145, imeninggal i293, idan isembuh i8902 i(Data terkait COVID-19 di D.I. 

Yogyakarta, 2021). iBerikut igrafik itrend ikasus iterkonfirmasi idi iD.I.Y: 

 

Gambar i1. i1 iTrend iKasus iTerkonfirmasi iD.I.Y 

 

Berdasarkan iGambar i1.1 idengan idemikian iPemerintah iDaerah iD.I.Y 

imenghimbau imasyarakat iYogyakarta iuntuk imelakukan igerakan iAKB i(Adaptasi 

iKebiasaan iBaru) idengan imelakukannya idalam ikehidupan isehari-hari iyaitu iutamanya  

itetap idirumah ijika itidak ijika itidak imemiliki ikepentingan iyang ibenar-benar iperlu. iPenting 

ibagi iorang ilanjut iusia, imemiliki iriwayat ipenyakit ijantung, itekanan idarah itinggi,  idiabetes, 

idan iparu-paru. iKebiasaan ibaru iyang idapat ikita ilakukan idalam ikehidupan isehari ihari 

iyaitu: 

1. Selalu imenggunakan imasker 

2. Hindari imenyentuh iorgan imata, ihitung, idan imulut. 

3. Selalu imelakukan ijaga ijarak i1 imeter idengan iorang i– iorang 

4. Sering icuci itangan idengan isabun 

5. Selalu imemakai idan imenjalankan iprotokol ikesehatan. 
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Kebiasaan ibaru iini idapat idikelompokan iberdasarkan ipola iperilaku imasyarakat. 

iPengelompokan iini iakan imenghasilkan ikelompok imasyarakat iyang isudah iatau ibelum 

imelaksanakan iAKB i(Adaptasi iKebiasaan iBaru). iAgar idapat imenemukan ikelompok 

imasyarakat iberdasarkan ipola iperilaku idibutuhkan imetode iyang itepat iuntuk imelakukan 

ipengelompokan ipola iperilaku imasyarakat iYogayakarta iyaitu idengan imenggunakan 

iMetode iK-Means iCluster. i 

Metode iK-Means imerupakan isalah isatu imetode idata iclustering inon ihirarki iyang 

imempartisi idata ike idalam icluster isehingga idata iyang imemiliki ikarakteristik iyang isama 

idikelompokkan ike idalam isatu icluster iyang isama idan idata iyang imempunyai ikarakteristik 

iyang iberbeda idikelompokkan ike idalam ikelompok ilain i(Agusta, 2007). iPeneliti 

imenggunakan imetode iK-Means iCluster iagar imudah imenentukan ijumlah icluster iyang 

iakan idibentuk, iteknik ipengelompokan idatanya isederhana idan icepat. iAtribut iyang 

idigunakan ipada imetode iini iyaitu iatribut idemografi idan iatribut ipola iperilaku idengan 

itujuan iuntuk imengetahui iprofiling icluster idari itiap icluster iyang iterbentuk. iMaka idari 

ihasil iprofiling icluster idapat idijadikan iusulan isaran iterbaik idalam ipencegahan ivirus 

iCovid-19 idi iYogyakarta. 

Berdasarkan ilatar ibelakang idi iatas, ipeneliti iakan imelanjutkan ipermasalahan iCovid-19 

idi iYogyakarta imenjadi itugas iakhir iuntuk imengetahui ipola iperilaku imasyarakat 

iYogyakarta idan imemberikan iusulan ipencegahan iberdasarkan ikelompok imasyarakat 

iyang iterbentuk iagar imembantu imasyarakat idan iinstansi iyang iberkontribusi iterhadap 

ipencegahan iwabah iCovid-19 idi iYogyakarta. 

Diharapkan, ipenelitian iini idapat imenjadi iusulan iinformasi ikepada imasyarakat idan 

iinstansi iyang iberkontribusi iterhadap ipencegahan iCovid-19 idi iYogyakarta. 

 

1.2 Rumusan iMasalah 

Berdasarkan ilatar ibelakang idiatas, idiperoleh irumusan imasalah isebagai iberikut: 

1. Bagaimana ihasil ipengelompokan imasyarakat iYogyakarta iberdasarkan iatribut 

idemografi imaupun iatribut ipola iperilaku? 
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2. Bagaimana ibentuk iusulan iterbaik ibagi ikelompok iyang iterbentuk iuntuk imembantu 

imasyarakat imaupun iinstansi iyang iberkontribusi iterhadap ipencegahan iwabah iCovid-

19? 

 

1.3 Tujuan iPenelitian 

Tujuan ipenelitian iini iadalah isebagai iberikut: 

1. Mengetahui ipengelompokan imasyarakat iYogyakarta iberdasarkan iatribut idemografi 

imaupun iatribut ipola iperilaku. 

2. Memberikan iusulan iterbaik ibagi ikelompok iyang iterbentuk iuntuk imembantu 

imasyarakat imaupun iinstansi iyang iberkontribusi iterhadap ipencegahan iwabah iCovid-

19. 

 

1.4 Manfaat iPenelitian 

Manfaat ipenelitian iini idiharapkan idapat imembantu idan imempermudah ibaik imasyarakat 

imaupun iinstansi iyang iberkontribusi iterhadap ipencegahan iwabah iCovid-19 iyang idiangkat 

ioleh ipeneliti isehingga idapat idijadikan ibahan ipertimbangan idalam imelakukan itindakan 

iterkait iusulan iyang idiberikan ipeneliti. 

 

1.5 Batasan iPenelitian 

Batasan ipada ipenelitian iini iadalah isebagai iberikut: 

1. Pengumpulan idata idilakukan idengan imelakukan ipenyebaran ikuesioner ionline. i 

2. Jika ipenyebaran ikuesioner ionline itidak imendapatkan ihasil iyang idinginkan ipeneliti,  

imaka ipeneliti imelakukan ipenyebaran isecara ioffline. 

3. Kuesioner iyang idigunakan imenggunakan ikuesioner iGoogle iForm. 

4. Penyebaran ikuesioner idiperuntukan ibagi imasyarakat iYogyakarta idan iorang 

iberdomisili idi iYogyakarta. 

5. Dalam ipenelitian iini itidak imelibatkan iaspek ibiaya. 
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1.6 Sistematika iPenulisan 

Sistematika ipenulisan idalam itugas iakhir iini idisusun isebagai iberikut: 

BAB iI  PENDAHULUAN 

Pada ibab iini iberisi ilatar ibelakang ipermasalahan, irumusan ipermasalahan, 

ibatasan ipermasalahan, itujuan ipenelitian, imanfaat ipenelitian, idan 

isistematika ilaporan iTugas iAkhir. 

BAB iII KAJIAN iPUSTAKA 

Pada ibab iini iberisi ikajian iliteratur ideduktif idan iinduktif iyang idapat 

iberguna isebagai ilandasan iteori ipeneliti iagar itopik ipenelitian iyang 

idiangkat iberkaitan idengan iteori-teori ipenelitian iterdahulu. 

BAB iIII METODE iPENELITIAN 

Pada ibab iini iberisi imetode idan ilangkah-langkah iyang idilakukan idalam 

ipenelitian iyaitu, iobjek ipenelitian, idata iyang idigunakan, idan itahapan iyang 

itelah idilakukan ioleh ipeneliti. 

BAB iIV PENGUMPULAN iDAN iPENGOLAHAN iDATA 

Pada ibab iini iberisi iuraian iproses ipengolahan idata itermasuk igambar idan 

itabel ihasil iperhitungan idata iyang idijadikan ipembahasan ipada ibab 

iselanjutnya. 

BAB iV PEMBAHASAN 

Pada ibab iini iberisi ipembahasan idari ihasil ipengolahan idan ianalisis idata 

iuntuk idijadikan ijawaban idari imasalah iyang itelah idirumuskan ioleh ipeneliti 

ikemudian ipembahasan itersebut idijadikan idasar iuntuk imenentukan 

irekomendasi iperbaikan iuntuk imasalah idan ipenelitian iselanjutnya. 

BAB iVI PENUTUP 

Pada ibab iini iberisi ikesimpulan iuntuk imenjawab irumusan imasalah idan 

isaran iyang iditujukan iuntuk irumusan imasalah imasalah imaupun ipenelitian 

iselanjutnya. 
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DAFTAR iPUSTAKA 

Bagian iini iberisi iseluruh ireferensi iyang idigunakan isebagai ilandasan iteori ipenelitian. 

LAMPIRAN 

Bagian iini iberisi idokumen ipendukung iyang idianggap ipenting idalam ipenelitian. 
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BAB iII 

KAJIAN iPUSTAKA 

 

2.1 Kajian iDeduktif 

2.1.1 Usia 

Istilah iusia idiartikan idengan ilamanya ikeberadaan iseseorang idiukur idalam isatuan iwaktu idi 

ipandang idari isegi ikronologik, iindividu inormal iyang imemperlihatkan iderajat 

iperkembangan ianatomis idan ifisiologik isama i(Nuswantari, 1998). iMenurut i(Sarwono, 

2000), iusia iadalah ifaktor iterpenting ijuga idalam imenentukan isikap iindividu, isehingga 

idalam ikeadaan idiatas iresponden iakan icenderung imempunyai iperilaku iyang ipositif 

idibandingkan iumur iyang idibawahnya. iKlasifikasi iusia imenurut i(Depkes RI, 2009) 

imengkategorikan iusia idibagi imenjadi i: 

1. Berusia i0 isampai idengan i5 iTahun imerupakan iMasa iBalita 

2. Usia i5 isampai idengan i11 iTahun imerupakan iMasa iKanak i– ikanak 

3. Usia i12 isampai idengan i16 iTahun imerupakan iMasa iRemaja iAwal 

4. Usia i17 isampai idengan i25 iTahun imerupakan iMasa iRemaja iAkhir 

5. Usia i26 isampai idengan i35 iTahun imerupakan iMasa iDewasa iAwal 

6. Usia i36 isampai idengan i45 iTahun imerupakan iMasa iDewasa iAkhir 

7. Usia i46 isampai idengan i55 iTahun imerupakan iMasa iLansia iAwal 

8. Usia i56 isampai idengan i65 iTahun imerupakan iMasa iLansia iAkhir 

9. Sesorang idengan iUsia i65 iTahun ikeatas imasuk iMasa iManula. 

 

Berdasarkan iklasifikasi idiatas, idapat idisimpulkan iusia i12 i– i25 itahun imerupakan 

imasa iremaja, iusia i26 i– i45 itahun imerupakan imasa idewasa, idan iusia i46 i– i65 ikeatas 

imerupakan imasa imanula. i 
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2.1.2 Pendidikan 

Kegiatan ipendidikan iformal imaupun iinformal iberfokus ipada iproses ibelajar idengan itujuan 

iagar iterjadi iperubahan iperilaku, iyaitu idari itidak itahu imenjadi itahu, idari itidak imengerti 

imenjadi imengerti idan itidak idapat imenjadi idapat. iMenurut i(Notoatmodjo, 2003), 

ipendidikan imempengaruhi iperilaku imanusia, ibeliau ijuga imengatakan ibahwa iapabila 

ipenerimaan iperilaku ibaru ididasari ioleh ipengetahuan, ikesadaran, isikap ipositif imaka 

iperilaku itersebut iakan ibersifat ilanggeng. iPada iumumnya imakin itinggi ipendidikan 

iseseorang imakin imudah imenerima iinformasi i(Nursalam, 2003). iDengan idemikian 

isemakin itinggi itingkat ipendidikan iseseorang imaka isemakin itepat idalam imenentukan 

iperilaku iserta isemakin icepat ipula iuntuk imenerima iinformasi iyang ididapatkan. 

 

2.1.3 Pekerjaan 

Pekerjaan imemiliki iperan iyang isangat ibesar idalam imemenuhi ikebutuhan ihidup imanusia, 

iterutama ikebutuhan iekonomis, isosial, idan ipsikologis. iPekerjaan idapat iberpengaruh ipada 

ipembentukan iperilaku iindividu. iJenis ipekerjaan iseseorang idiperoleh idari itingkat 

ipendidikan iyang iditempuh iseseorang. iMenurut i(Handoko, 1991) iada ibeberapa ijenis 

ipenggolongan ipekerjaan iyaitu: 

1. Tenaga iprofessional, iteknisi, idan isejenisnya 

2. Tenaga ikepemimpinan idan iketatalaksanaan 

3. Tenaga iusaha ipenjualan 

4. Tenaga iusaha ijasa 

5. Tenaga iusaha ipertanian idan iperikanan 

6. Tenaga iproduksi, ioperasional ialat ialat iangkutan idan ipekerja ikasar 

 

2.1.4 Perilaku 

Perilaku iatau iyang idisebut ibehavior iadalah isemua iaktivitas iyang idilakukan imanusia ipada 

iumumnya. iPerilaku iatau iyang ibiasa idisebut isikap imengandung imakna iluas. i(Andi 

Mappiere, 2002) imenjelaskan iperilaku iadalah icerminan idari isegala itindakan iuntuk 
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imencapai itujuan itertentu isetelah imelalui iproses ipengamatan,  ipenilaian idan ipengambilan 

ikeputusan. iPerilaku imerupakan ihasil idari isegala imacam ipengalaman iserta iinteraksi 

imanusia idengan ilingkungannya iyang iterwujud idalam ibentuk ipengetahuan, isikap idan 

itindakan. iPerilaku imerupakan irespon/reaksi iseorang iindividu iterhadap istimulus iyang 

iberasal idari iluar imaupun idari idalam idirinya 

 (Bloom Benyamin, 1908) iyang idikutip i(Notoatmodjo, S, 2007), imembagi 

iperilaku imanusia ikedalam i3 idomain iranah iatau ikawasan iyakni: ikognitif i(cognitive), 

iafektif i(affective), idan ipsikomotor i(psychomotor). iDalam iperkembangannya, iteori iini 

idimodifikasi iuntuk ipengukuran ihasil ipendidikan ikesehatan iyakni: ipengetahuan, isikap, 

idan ipraktik iatau itindakan i(Notoatmodjo, S, 2007). 

 

2.1.5 Pengetahuan 

Pengetahuan imerupakan ihasil idari itahu, idan iini iterjadi isetelah iorang imelakukan 

ipenginderaan iterhadap isuatu iobyek itertentu, ipengetahuan iterjadi imelalui ipanca iindra 

imanusia, iyakni: iindra ipenglihatan, ipendengaran, ipenciuman, irasa idan iraba. iSebagian 

ibesar ipengetahuan idiperoleh imelalui imata idan itelinga i(Notoatmodjo, S, 2007). 

 Enam itingkat ipengetahuan imenurut i(Mubarak, 2007) iyaitu: 

1. Tahu i(know) 

Tahu idiartikan isebagai imengingat isuatu imateri iyang itelah idipelajari isebelumnya, 

imengingat ikembali itermasuk i(recall) iterhadap isuatu iyang ispesifik idari iseluruh 

ibahan iatau irangsangan iyang iditerima. 

2. Memahami i(comprehension) 

Memahami idiartikan isebagai isuatu ikemampuan imenjelaskan isecara ibenar itentang 

iobjek iyang idiketahui, idan idapat imenginterpretasikan imateri itersebut isecara iluas. 

3. Aplikasi i(aplication) 

Aplikasi idiartikan isebagai ikemampuan iuntuk imenggunakan imateri iyang itelah 

idipelajari ipada isituasi iatau ikondisi iyang inyata. 

4. Analisis i(analysis) 

Analisis iadalah isuatu ikemampuan iuntuk imenjabarkan imateri iatau isuatu iobjek ike 

idalam ikomponen-komponen, itetapi imasih idi idalam isuatu istruktur iorganisasi idan 

imasih iada ikaitannya isatu isama ilain. 
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5. Sintesis i(sysnthesis) 

Sintesis imenunjukan ikepada isuatu ikemampuan iuntuk imeletakan iatau 

imenghubungkan ibagian-bagian idi idalam isuatu ibentuk ikeseluruhan iyang ibaru. 

6. Evaluasi i(evaluation) 

Evaluasi iini iberkaitan idengan ikemampuan iuntuk imelakukan ijustifikasi iatau 

ipenilaian iterhadap isuatu imateri iatau iobjek. 

 

2.1.6 Sikap i 

Pengertian isikap idijelaskan ioleh i(Saifuddin Azwar, 2010) isikap idiartikan isebagai isuatu 

ireaksi iatau irespon iyang imuncul idari iseseorang iindividu iterhadap iobjek iyang ikemudian 

imemunculkan iperilaku iindividu iterhadap iobjek itersebut idengan icara-cara itertentu. 

iSedangkan imenurut iPetty i& iCacioppo isecara ilengkap imengatakan isikap iadalah ievaluasi 

iumum iyang idibuat imanusia iterhadap idirinya isendiri,  iorang ilain, iobjek iatau iisu-isu 

i(Simamora, 2007). i 

Dari ibeberapa ipengertian idiatas idapat idisimpulakan ibahwa isikap imerupakan irespon 

iseseorang iterhadap iobjek itertentu iterhadap idirinya isendiri, iorang ilain iatau iobjek ilainnya  

iyang ibersifat ipositif iatau inegatif iyang ibiasanya idiwujudkan idalam ibentuk irasa isuka iatau 

itidak isuka, isetuju iatau itidak isetuju, iterhadap isuatu iobjek itertentu. 

Menurut i(Notoatmodjo, 2003) iSikap iterdiri idari ibeberapa itingkatan iyaitu: 

1. Menerima i(receiving) 

Menerima ijuga idapat idiartikan ibahwa iseseorang iatau isubjek imau idan 

imemperhatikan istimulus iyang idiberikan i(objek). 

2. Menanggapi i(responding) 

Menanggapi idiartikan imemberi ijawaban iatau itanggapan iterhadap ipernyataan iatau 

iobjek iyang idihadapi. 

3. Menghargai i(valuing) 

Menghargai idiartikan isubjek iatau iseseorang imemberikan inilai iyang ipositif 

iterhadap iobjek iatau istimulus. iDalam iarti imembahasnya idengan iorang ilain ibahkan 

imengajak iatau imempengaruhi iorang ilain imerespons. 

4. Bertanggung ijawab i(responsible) 
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Sikap iyang ipaling itinggi itindakannya iadalah ibertanggung ijawab iterhadap iapa 

iyang itelah idiyakininya. 

 

2.1.7 Tindakan 

Tindakan iadalah isuatu isikap ioptimis iterwujud idalam isuatu itindakan i(overt ibehaviour). 

iUntuk imewujudkan isikap imenjadi isuatu iperbuatan inyata idiperlukan ifaktor ipendukung 

iatau isuatu ikondisi iyang imemungkinkan, iantara ilain iada ifasilitas i(Notoatmodjo, S, 2007). 

iParaktik iatau itindakan idibedakan imenjadi itiga itingkatan imenurut ikualitasnya, iyakni: i 

1. Praktik iterpimpin i(guided iresponse) 

Apabila isuatu iobjek iatau iseseorang itelah imelakukan isesuatu itapi imasih 

itergantung ipada ituntutan iatau ipenggunaan ipanduan. 

2. Praktik isecara imekanisme i(mechanism) 

Apabila isubjek iatau isesorang itelah imelakukan iatau imemperhatikan isuatu ihal 

isecara iotomatis, imaka idisebut ipraktik iatau itindakan imekanis. 

3. Adopsi i(adoption) 

Adopsi iadalah isuatu itindakan iatau ipraktik iyang isudah iberkembang. iArtinya, iapa 

iyang idilakukan itidak isekedar irutinitas iatau imekanisme isaja, itetapi isudah 

idilakukan imodifikasi, iatau itindakan iatau iperilaku iyang iberkualitas. 

i(Notoatmodjo, 2003). 

 

2.1.8 Data iMining 

Menurut i(Widodo, Psikologi Belajar, 2013) iData imining iadalah ianalisa iterhadap idata 

iuntuk imenemukan ihubungan iyang ijelas iserta imenyimpulkannya iyang ibelum idiketahui 

isebelumnya idengan icara iterkini idipahami idan iberguna ibagi ipemilik idata itersebut. iSecara 

igaris ibesar, idata imining idapat idikelompokkan imenjadi i2 ikategori iutama, iyaitu: i 

1. Descriptive imining, iyaitu iproses iuntuk imenemukan ikarakteristik ipenting idari idata 

idalam isatu ibasis idata. iTeknik idata imining iyang itermasuk idescriptive imining iadalah 

iclustering, iasosiation, idan isequential imining. 
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2. Predictive, iyaitu iproses iuntuk imenemukan ipola idari idata idengan imenggunakan 

ibeberapa ivariable ilain idi imasa idepan. iSalah isatu iteknik iyang iterdapat idalam 

ipredictive imining iadalah iklasifikasi. i 

 

Secara isederhana idata imining ibiasa idikatakan isebagai iproses ipenyaring iatau 

i“menambang” ipengtahuan idari isejumlah idata iyang ibesar. iIstilah ilain iuntuk idata imiing 

iadalah iKnowlegde iDiscoveryin iDatabase i(KDD). 

Tahapan iproses iKDD iseperti iberikut: 

1. Data iSelection i 

Menciptakan ihimpunan idata itarget, ipemilihan ihimpunan idata, iatau 

imemfokuskan ipada isubset ivariabel iatau isampel idata, idimana ipenemuan 

i(discovery) iakan idilakukan. iHasil iseleksi idisimpan idalam isuatu iberkas, iterpisah 

idari ibasis idata ioperasional. i 

2. Pre-processing i/ iCleaning i 

Pre-processing idan icleaning idata imerupakan ioperasi idasar iyang idilakukan 

iseperti ipenghapusan inoise. iProses icleaning imencakup iantara ilain imembuang 

iduplikasi idata, imemeriksa idata iyang iinkonsisten, idan imemperbaiki ikesalahan 

ipada idata, iseperti ikesalahan icetak. iData ibisa idiperkaya idengan idata iatau 

iinformasi iekternal iyang irelevan. 

3. Transformation i 

Merupakan iproses iintegrasi ipada idata iyang itelah idipilih, isehingga idata isesuai 

iuntuk iproses idata imining. iMerupakan iproses iyang isangat itergantung ipada ijenis 

iatau ipola iinformasi iyang iakan idicari idalam ibasis idata. i 

4. Data imining i 

Pemilihan itugas idata imining imerupakan ipemilihan igoal idari iproses iKDD 

imisalnya ikarakterisasi, iklasifikasi, iregresi, iclustering, iasosiasi, idan ilain-lain. 

iPemilihan itugas idata imining imerupakan ipemilihan igoal idari iproses iKDD 

imisalnya ikarakterisasi, iklasifikasi, iregresi, iclustering, iasosiasi, idan ilain-lain. 

iPemilihan iteknik, imetode iatau ialgoritma iyang itepat isangat ibergantung ipada 

itujuan idan iproses iKDD isecara ikeseluruhan. i 

5. Interpretation/ iEvaluation i 

Yaitu ipenerjemahan ipola-pola iyang idihasilkan idari idata imining. iPola iinformasi 

iyang idihasilkan iperlu iditampilkan idalam ibentuk iyang imudah idimengerti. iTahap 
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iini imelakukan ipemeriksaan iapakah ipola iatau iinformasi iyang iditemukan 

ibertentangan idengan ifakta iatau ihipotesa iyang iada isebelumnya. i 

Tujuan idari idata imining: i 

1. Explonatory, iyaitu iuntuk imenjelaskan ibeberapa ikegiatan iopservasi iatau 

ikondisi. 

2. Confirmatory, iyaitu iuntuk imengkonfirmasi isuatu ihipotesis iyang itelah iada. i 

3. Exploratory, iyaitu iuntuk imenganalisis idata ibaru isuatu irelasi iyang ijangggal. 

 

 

Gambar i2. i1 iDiagram iKDD i(Hermawati, 2013) 
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2.1.9 Clustering 

Menurut i(Widodo, Psikologi Belajar, 2013) iClustering iatau iklasifikasi iadalah imetode 

iyang idigunakan iuntuk imembagi irangkaian idata imenjadi ibeberapa igroup iberdasarkan 

ikesamaan-kesamaan iyang itelah iditentukan isebelumnya. iCluster iadalah isekelom-pok iatau 

isekumpulan iobjek-objek idata iyang isimilar isatu isama ilain idalam icluster iyang isama idan 

idisimilar iterhadap iobjek-objek iyang iberbeda icluster. iObjek iakan idikelomokkan ike idalam 

isatu iatau ilebih icluster isehingga iobjek-objek iyang iberada idalam isatu icluster iakan 

imempunyai ikesamaan iyang itinggi iantara isatu idengan iyang ilainnya. i 

Dengan imenggunakan iclustering iini, ikita idapat imengkalsifikasikan idaerah iyang 

ipadat, imenemu-kan ipola-pola idistribusi isecara ikeseluruhan, idan imenemukan iketerkaitan 

iyang imenarik iantara iatribut idata. iDalam idata imining, iusaha idifokuskan ipada imetode-

metode ipenemuan iuntuk icluster ipada ibasis idata iberukuran ibesar isecara iefektif idan 

iefisien. iBeberapa ikebutuhan iclustering idalam idata imining imeliputi iskalabilitas,  

ikemampuan iuntuk imenangani itipe iatribut iyang iberbeda, imampu imenangani 

idimensionalitas iyang itinggi, imenangani idata iyang imempunyai inoise, idan idapat 

iditerjemakan idengan imudah. i 

 

2.1.10 K-Means iClustering 

K-Means imerupakan isaalah isatu imetode idata iclustering inon ihierarki iyang iberusaha 

imempartisi idata iyang iada ike idalam ibentuk isatu iatau ilebih icluster iatau ikelompok 

isehingga idata iyang imemiliki ikarakteristik iyang isama idikelompokkan ike idalam isatu 

icluster iyang isama idan idata iyang imempunyai ikarakteristik iyang iberbeda idikelompokkan 

ike idalam ikelompok iyang ilainnya. 

K-Means iadalah imetode iclustering iberbasis ijarak iyang imembagi idata ike idalam 

isejumlah icluster idan ialgoritma iini ihanya ibekerja ipada iatribut inumeric. iAlgoritma iK-

Means itermasuk ipartitioning iclustering iyang imemisahkan idata ike ik idaerah ibagian iyang 

iterpisah. iAlgoritma iK-Means isangat iterkenal ikarena ikemudahan idan ikemampuannya 

iuntuk imengcluster idata iyang ibesar idan idata ioutlier idengan isangat icepat. iDalam ialgoritma 

iK-Means, isetiap idata iharus itermasuk ike icluster itertentu idan ibisa idimungkinkan ibagi 
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isetiap idata iyang itermasuk icluster itertentu ipada isuatu itahapan iproses, ipada itahapan 

iberikutnya iberpindah ike icluster ilainnya. i 

Algoritma iK-Means imerupakan imetode inon ihierarki iyang ipada iawalnya 

imengambil isebagian ibanyaknya ikomponen ipopulasi iuntuk idijadikan ipusat icluster iawal. 

iPada itahap iini ipusat icluster idipilih isecara iacak idari isekumpulan ipopulasi idata. 

iBerikutnya iK-Means imenguji imasing-masing ikomponen idi idalam ipopulasi idata idan 

imenandai ikomponen itersebut ike isalah isatu ipusat icluster iyang itelah ididefinisikan 

itergantung idari ijarak iminimum iantar ikomponen idengan itiap-tiap icluster. iPosisi ipusat 

icluster iakan idihitung ikembali isampai isemua ikomponen idata idigolongkan ikedalam itiap-

tiap ipusat icluster idan iterakhir iakan iterbentuk iposisi ipusat icluster iyang ibaru. 

Dalam ipenyelesaiannya, ialgoritma iK-Means iakan imenghasilkan ititik icentroid 

iyang idijadikan itujuan idari ialgoritma iK-Means. iSetelah iiterasi iK-Means iberhenti i, isetiap 

iobjek idalam idataset imenjadi ianggota idari isuatu icluster. iNilai icluster iditentukan idengan 

imencari iseluruh iobjek iuntuk imenemukan icluster idengan ijarak iterdekat ike iobjek. 

iAlgoritma iK i–means iakan imengelompokan iitem idata idalam isuatu idataset ike isuatu 

icluster iberdasarkan ijarak iterdekat (Bangoria, Mankad, & Pambhar, 2013). 

 

Keuntungan iAlgoritma iK-Means 

Algoritma iK-Means ijuga imemiliki ikeuntungan iyaitu: 

1. Dalam iimplementasi imenyelesaikan imasalah, ialgoritma iK-Means isangat 

isimple iserta ifleksibel. iArtinya iperhitungan ikomputasinya itidak iterlalu irumit  

idan ialgoritma iini idapat idiimplementasikan ipada isegala ibidang. 

2. Algoritma iK-Means isangat imudah iuntuk idipahami, iterutama idalam 

iimplementasi idata iyang isangat ibesar iserta idapat imengurangi ikompleksitas 

idata iyang idimiliki i(Bangoria, Mankad, & Pambhar, 2013). 

 

Kelemahan iAlgoritma iK-Means 

Kelemahan iyang idimiliki ioleh ialgoritma iK-Means iyaitu: 

1. Di iAlgoritma iK-Means iuser imemerlukan iangka iyang itepat idalam imenentukan 

ijumlah icluster isebanyak ik ikarena iterkadang ipusat icluster iawal idapat iberubah 

isehingga ikejadian iini ibisa imengakibatkan ipengelompokan idata imenjadi itidak 

istabil i(Joshi & Nalwade, 2013). 
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2. Algoritma iK-Means itidak ibisa imaksimal idalam imenentukan iatau 

imenginisialkan inilai icentroid iawalnya, ikarena ipada ipengelompokan idata 

idengan ialgoritma iK-Means isangat ibergantung ipada inilai icentroidnya i(Ahmed 

& Ashour, 2011). 

3. Output idari iK-Means itergantung ipada inilai i– inilai ipusat iyang idipilih ipada 

iclustering. iSehingga ipada ialgoritma iini inilai iawal ititik ipusat icluster imenjadi 

idasar idalam ipenentuan icluster. iPemilihan icentroid icluster iawal isecara iacak 

iakan imemberikan ipengaruh iterhadap ikinerja icluster itersebut i(Singh & Kaur, 

2013); i(Sujatha & Sona, 2013). 

 

Untuk imengatasi ikelemahan idari imetode iK-Means iClustering, i(Kodinariya & 

Makwana, 2013) imengusulkan ibeberapa icara iuntuk imenentukan inilai ik isebagai ijumlah 

icluster iyang idibentuk isecara idinamis,  isalah isatunya iadalah idengan icara imetode ielbow. 

iPenelitian iini imenyatakan ibahwa imetode ielbow iakan imenentukan ijumlah icluster iyang 

isebenarnya ipada isatu idata iset. iNilai ik iakan iterus imeningkat ipada isetiap ilangkahnya idan 

isuatu isaat inilai ik iakan imengalami ipenurunan idengan inilai iyang ibesar, isaat iseperti iitulah 

iakan iterbentuk isiku idari isemua inilai ik iyang ididapat idan isiku itersebut imenjadi inilai ik iyang 

idiinginkan. 

 

2.1.11 Metode iElbow 

Metode iElbow imerupakan isuaru imetode iyang idigunakan iuntuk imenghasilkan iinformasi 

imenentukan ijumlah icluster iterbaik idengan imelihat ipersentase ihasil iperbandingan iantara 

ijumlah icluster iyang iakan imembentuk isuku ipada isuatu ititik i(Madhulatha, T.S, 2012). 

iMetode iini imemberikan iide/gagasan idengan icara imemilih inilai icluster idan ikemudian 

imenambah inilai icluster itersebut iuntuk idijadikan imodel idata idalam ipenentuan icluster 

iterbaik. 

Selain iitu ipersentase iperhitungan iyang idihasilkan imenjadi ipembanding iantara 

ijumlah icluster iyang iditambah. iHasil ipersentase iyang iberbeda idari isetiap inilai icluster 

idapat iditunjukan idengan imenggunakan igrafik isebagai isumber iinformasinya. iJika inilai 

icluster ipertama idengan inilai icluster ikedua imemberikan isudut idalam igrafik iatau inilainya 

imengalami ipenurunan ipaling ibesar imaka inilai icluster itersebut iyang iterbaik. iUntuk 
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imendapatkan iperbandingannya iadalah idengan imenghitung iSSE i(Sum iof iSquare iError) 

idari imasing-masing inilai icluster. iKarena isemakin ibesar ijumlah icluster iK imaka inilai iSSE 

iakan isemakin ikecil. iBerikut iini irumus iperhitungan iSSE i: 

𝑆𝑆𝐸 = ∑ ∑ ||𝑥𝑖 − 𝑐𝑘||
2

𝑥𝑖∈𝑠𝑘

𝑘

𝑘=1
 

Dimana: i 

𝑘 = iCluster 

𝑥𝑖 = idata ike-i idalam icluster 

𝑐𝑘 = inilai irata-rata ik icluster 

Langkah imetode ielbow i(Kodinariya & Makwana, 2013) iyaitu: 

1. Mulai 

2. Tentukan inilai iawal ik 

3. Naikan inilai ik 

4. Hitung iSSE iuntuk isetiap inilai ik 

5. Bandingkan inilai iSSE itiap ik 

6. Tetapkan inilai ik ijika imembentuk isudut ielbow iatau imengalami ipenurunan iterbesar 

7. Selesai 

 

2.1.12 Metode iMSI i(Method iof iSeccesive iInterval) 

Analisis iMethod iOf iSuccessive iInterval i(MSI) idigunakan iuntuk imengubah idata iyang 

iberskala iordinal imenjadi iskala iinterval. iMethod iOf iSuccessive iInterval i(MSI) imenurut 

iSugiyono i(2013:25), ilangkah-langkah idilakukan idalam iMSI isebagai iberikut i: 

1. Perhatikan isetiap ibutir ijawaban iresponden idari iangket iyang idisebar 

2. Pada isetiap ibutir iditentukan ibeberapa iorang iyang imendapatkan iskor i1,2,3,4,5 idan 

idinyatakan idalam ifrekuensi 

3. Setiap ifrekuensi idibagi idengan ibanyaknya iresponden idan ihasilnya idisebut 

iproporsi 

4. Tentukan inilai iproporsi ikumulatif idengan ijalan imenjumlahkan inilai iproporsi 

isecara iberurutan iperkolom iskor i 
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5. Gunakan itabel idistribusi inormal, idihitung inilai iZ iuntuk isetiap iproporsi ikumulatif 

iyang idiperoleh 

6. Tentukan inilai itinggi idensitas iuntuk isetiap iZ iyang idiperoleh i(dengan 

imenggunakan itabel idensitas) 

7. Tentukan inilai iskala idengan imenggunakan irumus i: 

𝑆𝑉 =  𝑖

𝐾𝑒𝑝𝑎𝑑𝑎𝑡𝑎𝑛 𝑖𝑏𝑎𝑡𝑎𝑠 𝑖𝑏𝑎𝑤𝑎ℎ − 𝐾𝑒𝑝𝑎𝑑𝑎𝑡𝑎𝑛 𝑖𝑏𝑎𝑡𝑎𝑠 𝑖𝑎𝑡𝑎𝑠

𝐷𝑎𝑒𝑟𝑎ℎ 𝑖𝑑𝑖𝑏𝑎𝑤𝑎ℎ 𝑖𝑏𝑎𝑡𝑎𝑠 𝑖𝑎𝑡𝑎𝑠 − 𝐷𝑎𝑒𝑟𝑎ℎ 𝑖𝑑𝑖𝑏𝑎𝑤𝑎ℎ 𝑖𝑏𝑎𝑡𝑎𝑠 𝑖𝑏𝑎𝑤𝑎ℎ
 

8. Setelah imenentukan iSV imaka inilai iskala iordinal ike iinterval, iyaitu inilai iSV iyang 

inilainya iterkecil i(harga inegatif iyang iterbesar) idiubah imenjadi isama idengan i1 

i(satu). iAdapun irumus iyang idigunakan iuntuk imenentukan inilai itransformasi 

iadalah isebagai iberikut: i 

𝑇𝑟𝑎𝑛𝑠𝑓𝑜𝑟𝑚𝑒𝑑  𝑖𝑆𝑐𝑎𝑙𝑒 𝑖𝑉𝑎𝑙𝑢𝑒 𝑖 =  𝑖𝑌 𝑖 =  𝑖𝑆𝑉 𝑖 +  𝑖|𝑆𝑉𝑚𝑖𝑛| 𝑖 +  𝑖1 𝑖 

9. Setelah imendapatkan inilai idari iTransformed iScale iValue, inilai itersebut iadalah 

inilai iskala iinterval. 

 i 

2.2 Kajian iInduktif 

Pada ibagian ikajian iinduktif iterdapat ipenjelasan ijurnal iilmiah imengenai ipenelitian iserupa 

iyang ipernah idilakukan isebelumnya iyang iberhubungan idengan itopik ipenelitian iyang iakan 

idijadikan isebagai ilandasan idalam imengerjakan ipenelitian iini idan ibertujuan iuntuk 

imengetahui iposisi iatas itopik ipenelitian iyang iakan idilakukan. iSehingga, ipeneliti 

imendapat igambaran iterkait ipenelitian iyang iakan idilakukan. iBerikut iadalah ipengkajian 

ipenelitian iterdahulu ibeserta iperkembangan ipenelitian imengenai imetode iyang idigunakan 

iyaitu iK-Means iClustering. 

 Penerapan imetode iK-Means iCluster idalam ibidang ikesehatan ipernah idilakukan 

ioleh i(Diah Wahyuni, 2020) idengan ijudul i“Pengelompokan iWilayah iMenurut iKesehatan 

iBalita idi iProvinsi iPapua iDengan iMetode iK-Means iCluster” imemiliki itujuan iuntuk 

imemetakan imemetakan iwilayah idi iPapua iberdasarkan ikesehatan ibalita idi iPapua. 

iKemudian ipenelitian iyang idilakukan i(Maryani, Lusi Kristiana, & Izza, 2020) idengan 

ijudul i“Disparitas iPembangunan iKesehatan iDi iIndonesia iBerdasarkan iIndikator iKeluarga 

iSehat iMenggunakan iAnalisis iCluster” idengan imenggunakan imelakukan iimplementasi 

iAnalisis iHierarchy iCluster idengan imetode icomplete ilinkage idan iward ilinkage, ipenelitian 

iini imemiliki itujuan iuntuk imengelompokan iprovinsi idi iIndonesia iberdasarkan iindikator 
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iKeluarga iSehat i2018. iSelanjutnya ipenelitian iyang idilakukan ioleh i(Rustam, Santoso, & 

Supriyanto, 2018) idengan ijudul i“Optimasi iK-Means iClustering iUntuk iMengidentifikasi 

iDaerah iEndemik iPenyakit iMenular idengan iAlgoritma iParticle iSwarm iOptimzation idi 

iKota iSemarang” idengan imenggunakan imetode iAnalisis iNon-Hierarchy idengan imetode 

iParticle iSwarm iOptimzation i(PSO) iK-Means iClustering, ipenelitian iini ibertujuan iuntuk 

imengelompokan idaerah iendemik isehingga ipengidentifikasian iendemik ipenyakit imenular 

ibisa itercapai idengan itingkat ivalidasi iyang imaksimal idalam iklastering.  iPenelitian 

iselanjutnya iyang idilakukan ioleh i(Helma, Mustakim, Rustiyan, & Normala, 2019) idengan 

ijudul i“Penerapan iMetode iClustering iK-Means iDalam iPengelompokan iPenjualan iProduk 

iClustering ipada iData iFasilitas iPelayanan iKesehatan iKota iPekanbaru iMenggunakan 

iAlgoritma iK-Means” idengan itujuan iuntuk imengelompokkan idan imengetahui icluster 

iyang ioptimal idimana idalam ipenentuan icluster idigunakan iuji ivalidasi iDavies iBouldin 

iIndex i(DBI). iLalu, ipenelitian iyang idilakukan ioleh i(Taslim & Fajrizal, 2016) idengan 

ijudul i“Penerapan ialgoritma ik-mean iuntuk iclustering idata iobat ipada ipuskesmas irumbai” 

idengan itujuan iuntuk imengelompokan ikebutuhan iobat iagar idapat imemenuhi ipermintaan 

iobat iinstansi ilayanan ikesehatan. iPenelitian iselanjutnya iyang idilakukan ioleh i(Kurnia, 

Fahmi, Wahyudi, & Mige, 2019) idengan ijudul i“Penerapan iAlgoritma iK-Means iUntuk 

iPengelompokan iDiagnosa iPenyakit iMata iBerdasarkan iRentang iUsia” idengan itujuan 

iuntuk imengetahui iinformasi iterhadap idiagnosa ipenyakit imata idimana ijumlah icluster 

ipenelitian itersebut iterbentuk idengan irentang iusia iyaitu ikelompok iusia ibalita idan ianak 

ianak, ikelompok iremaja idan idewasa, idan ikelompok iusia itua. 

 Selain ibidang ikesehatan, imetode iK-Means iClustering ijuga iditerapkan ipada 

ibidang isales i& imarketing iyaitu ipada ipenelitian iyang idilakukan ioleh i(Darmi & Setiawan, 

2016) idengan ijudul i“Penerapan iMetode iClustering iK-Means iDalam iPengelompokan 

iPenjualan iProduk” idengan itujuan iuntuk imengelompokan idan imenganalisis iproduk 

ipenjualan iyang ilaku idan itidak ilaku idi iMinimarket iMM.TIKA iKota iBengkulu. 

 Metode iK-Means iCluster ipun idapat iditerapkan idalam ibidang isosial imasyarakat 

iyaitu ipada ipenelitian iyang idilakukan ioleh i(Wati & Ridlo, 2020) idengan ijudul i“Perilaku 

iHidup iBersih idan iSehat ipada iMasyarakat idi iKelurahan iRangkah iKota iSurabaya” 

ipenelitian iini imenggunakan imetode iAnalisis iCluster iRandom iSampling idengan itujuan 

iuntuk imembandingkan ihubungan ipengetahuan,  isikap iserta ipenerapan iPHBS idi 

imasyarakat. iPada ihasil ipenelitian itersebut idiketahui ivariabel ipengetahun imemiliki 
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ihubungan idengan ipengetahuan idengan itindakan iPHBS, isedangkan ivariabel isikap itidak 

imemiliki ihubungan iyang isignifikan idengan itindakan iPHBS. iKemudian ipenelitian iyang 

idilakukan ioleh i(Talakua, Leleury, & Talluta, 2017) idengan ijudul i“Analisis iCluster 

idengan iMenggunakan iMetode iK-Means iuntuk iPengelompokan iKabupaten/Kota idi 

iProvinsi iMaluku iBerdasarkan iIndikator iIndeks iPembangunan iManusia iTahun i2014” 

idengan itujuan iuntuk imengelompokan iKabupaten/Kota idi iMaluku iberdasarkan iindikator 

ipembentuk iIPM i(Indeks iPembangunan iManusia) iukuran iindikator itersebut iadalah iAngka 

iHarapan iHidup i(AHH), iAngka iMelek iHuruf i(AMH), iRata-rata iLama iSekolah i(RLS), 

idan iPengeluaran iPer iKapita i(PPK). iSelanjutnya ipenelitian iyang idilakukan ioleh 

i(Kuncoro, Hutomo, & Zulfadhilah, 2017) idengan ijudul i“Pengelompokan iPengguna 

iInternet iMenggunakan iMetode iK-Means iCluster ipada iData iLog iAkses iServer” imemiliki 

itujuan iuntuk ipenggalian iinformasi iterhadap iaktivitas ipengguna iinternet ipada iinstitusi 

ipendidikan. iHasil ipenelitian itersebut iterbentuk itiga icluster. iCluster ipertama iadalah 

icluster idengan itingkat ilalu ilintas iyang irendah imemiliki itotal ianggota i1.479 isitus iweb, 

icluster ikedua iadalah icluster idengan itingkat ilalu ilintas isedang imemiliki itotal ianggota i126 

isitus iweb, idan iyang iterakhir icluster idengan itingkat ilalu ilintas iyang itinggi imemiliki 

ianggota i33 isitus iweb. iPada iTabel i2.1 imenujukan ipenelitian iterdahulu imengenai imetode 

iK-Means iCluster isebagai iberikut: i 
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Tabel i2. i1 iPenelitian iTerdahulu 

No Judul Peneliti Metode Objek Luaran Hasil 

1 Pengelompokan 

iWilayah iMenurut 

iKesehatan iBalita 

idi iProvinsi iPapua 

iDengan iMetode 

iK-Means iCluster 

Diah iWahyuni 

(2020) 

Analisis iNon-

Hierarchy idengan 

iAlgoritma iK-

Means iClustering 

Kesehatan iBayi Pemetaan iwilayah idi 

iPapua iberdasarkan 

ikesehatan ibalita idi 

iPapua. 

Berdasarkan ihasil ianalisis 

icluster iterbentuk itiga ikelompok, 

idengan ikategori inon ikritis, 

icukup ikritis, idan ikritis. 

iKelompok ibalita icukup ikritis 

imemiliki ianggota isebanyak i12 

ikabupaten/kota, icluster iini 

imemiliki ipermasalahan iterhadap 

iproporsi igizi iburuk idan ikurang. 

iCluster ikritis imemiliki ijumlah 

ianggota isebanyak i14 ikabupaten, 

icluster iini imemiliki isemua 

imasalah ikesehatan ibalita. iSolusi 

iyang idiberikan iyaitu idengan 

ipenambahan itenaga imedis idi 

idaerah iyang ikritis. 

2 Disparitas 

iPembangunan 

iKesehatan iDi 

iIndonesia 

iBerdasarkan 

iIndikator 

iKeluarga iSehat 

Herti iMaryani,  

iLusi iKristiana, 

iAstridya 

iParamita. iNailul 

iIzza i(2020) 

Analisis 

iHierarchy 

iCluster idengan 

imetode icomplete 

ilinkage idan iward 

ilinkage 

Indikator 

iKeluarga iSehat idi 

iseluruh iProvinsi 

idi iIndonesia 

Pengelompokan 

iprovinsi idi iIndonesia 

iberdasarkan 

iindikator iKeluarga 

iSehat i2018 i 

Penelitian iini imenggunakan idata 

isekundar idari ihasil ipublikasi 

iStatistik iKesehatan iRakyak 

iIndonesia i2018. iTerbentuk i4 

icluster idimana icluster i4 iterdiri 

idari iprovinsi iMaluku, iMaluku 

iUtara, iPapua iBarat, idan iPapua 

imemiliki inilai irerata iIndikator 
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No Judul Peneliti Metode Objek Luaran Hasil 

iMenggunakan 

iAnalisis iCluster 

iKeluarga iSehat isangat irendah 

idibandingkan idengan iProvinsi 

ilainnya. iSaran iyang idiberikan 

iyaitu ipemerintah ilebih 

imemprioritaskan iwilayan iyang 

imasih imemiliki icapaian 

iIndikator iKeluarga iSehat iyang 

irendah iuntuk imewujudkan 

iIndonesia iKeluarga iSehat. 

3 Optimasi iK-

Means iClustering 

iUntuk 

iMengidentifikasi 

iDaerah iEndemik 

iPenyakit iMenular 

idengan 

iAlgoritma 

iParticle iSwarm 

iOptimzation idi 

iKota iSemarang 

Suhardi iRustam, 

iHeru iAgus 

iSantoso, iCatur 

iSupriyanto 

i(2018) 

Analisis iNon-

Hierarchy idengan 

imetode iParticle 

iSwarm 

iOptimzation 

i(PSO) iK-Means 

iClustering 

Penyakit imenular 

iberdasarkan iasal 

ipasien idi iKota 

iSemarang 

Pengelompokan 

idaerah iendemik 

isehingga 

ipengidentifikasian 

iendemik ipenyakit  

imenular ibisa 

itercapai idengan 

itingkat ivalidasi iyang 

imaksimal idalam 

iklastering i 

Perbedaan iK-Means iClustering 

idengan iK-Means iPSO idilihat 

idari ihasil iIDB i(Davies iBouldin 

iIndex) iyang ilebih iakurat idimana 

idari ihasil itingkat ivalidasi idata 

idengan imetode iPSO iK-Means 

ilebih iakurat idibandingkan 

imenggunakan iK-Means 

iClustering idan imemberikan 

ipemecahan iuntuk ipermasalahan 

iidentifikasi idaerah iendemic 

ipenyakit imenular iyang ilebih 

iakurat idan ibermutu. 

4 Penerapan 

iMetode 

iClustering iK-

Yulia iDarmi,  

iAgus iSetiawan 

i(2016) 

Analsis iK-Means 

iClustering 

Produk ilaku idan 

itidak ilaku idi 

iMinimarket 

Pengelompokan idan 

imenganalisis iproduk 

Pengelompokan ipenjualan 

iproduk idibentuk imenjadi idua 

ikelompok iyaitu ikelompok 
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No Judul Peneliti Metode Objek Luaran Hasil 

Means iDalam 

iPengelompokan 

iPenjualan iProduk 

iMM.TIKA iKota 

iBengkulu i 

ipenjulalan iyang ilaku 

idan itidak ilaku i i 

iproduk ilaku idan ikelompok 

iproduk itidak ilaku. iProduk iyang 

ilaku iterdiri idari ijenis imakanan, 

iminuman isedangkan iproduk 

iyang itidak ilaku ikebanyakan 

iproduk ikosmetik. 

5 Clustering ipada 

iData iFasilitas 

iPelayanan 

iKesehatan iKota 

iPekanbaru 

iMenggunakan 

iAlgoritma iK-

Means 

Siti iSyahidatul 

iHelma, 

iMustakim, iRisma 

iRustiyan iR, iEva 

iNormala i(2019) 

Analisis iK-Means 

iClustering 

Masyarakat idi 

iKota ipekanbaru 

iterhadap 

ipelayanan 

ifasilitas 

ikesehatan 

Pengelompokan idan 

imengetahui icluster 

iyang ioptimal 

Berdasarkan iuji ivalidasi iDavies 

iBouldin iIndex i(DBI) ididapatkan 

ijumlah icluster iyang ioptimal 

iyaitu isebanyak i9 icluster. 

iBerdasarkan icluster iyang 

iterbentuk idiperoleh idata 

idominan iyaitu iberjenis ikelamin 

iperempuan iberusia i18 ihingga i20 

itahun, iberada idikecamatan 

iTampan, imemilih ifasilitas 

ipelayanan ikesehatan iklinik 

idengan irata-rata ibiaya iberobat 

isebesar iRp. i500.000 idengan 

imenggunakan iBPJS idalam 

irentang iwaktu ikurang idari i1 

ibulan. 

6 Perilaku iHidup 

iBersih idan iSehat 

ipada iMasyarakat 

Puput iDwi iCahya 

iAmbar iWati idan 

Analisis iCluster 

iRandom 

iSampling 

Pola iperilaku 

imasyarakat 

Perbandingan 

ihubungan 

ipengetahuan, isikap 

Pada ivariabel ipengetahuan 

ididapatkan inilai ip i0,014 i< 

i0,05(α) iartinya iterdapat 
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No Judul Peneliti Metode Objek Luaran Hasil 

idi iKelurahan 

iRangkah iKota 

iSurabaya 

iIlham iAkhsanu 

iRidlo i(2020) 

iberdasarkan 

iPHBS 

iserta ipenerapan 

iPHBS idi imasyarakat 

ihubungan iyang isignifikan iantara 

ipengetahuan idan ijuga itindakan 

iPHBS, isedangkan ivariabel isikap 

inilai ip i0,082 i> i0,05(α) iartinya 

itidak iterdapat ihubungan iyang 

isignifikan iantara isikap idengan 

itindakan iPHBS. iDimana isalah 

isatu ifaktor ipenting idalam 

iperilaku ihidup ibesih idan isehat 

iadalah ipengetrahuan ikeluarga. 

7 Penerapan 

ialgoritma ik-mean 

iuntuk iclustering 

idata iobat ipada 

ipuskesmas 

irumbai 

Taslim iFajrizal 

i(2016) 

Analisis iK-Means 

iCluster 

Data iobat idinas 

ikesehatan iKota 

iPekanbaru 

Pengelompakan 

ikebutuhan iobat iagar 

idapat imemenuhi 

ipermintaan iobat idari 

iinstansi ilayanan 

ikesehatan 

Cluster idata iobat iterbagi imenjadi 

itiga iyaitu icluster iobat ikurang, 

icluster iobat itinggi idan icluster 

iobat isangat itinggi idimana isetiap 

icluster imemiliki ijumlah 

ipermintaan itiap ibulan. iUntuk 

icluster iobat itinggi imemiliki irata-

rata ipermintaan isetiap ibulannya 

idiatas i300 ibuah, icluster iobat 

isangat itinggi imemiliki 

ipermintaan idiatas i2000 ibuah 

isetiap ibulannya. 

8 Analisis iCluster 

idengan 

iMenggunakan 

M.W.Talakua, 

iZ.A.Leleury,  

Analisis iK-Means 

iCluster 

Indikator 

iPembangunan 

Pengelompokan 

iKabupaten/Kota idi 

iMaluku iberdasarkan 

Berdasarkan ianalisis iK-Means 

iCluster iterdapat i3 icluster 

idimana icluster i1 imemiliki inilai 
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No Judul Peneliti Metode Objek Luaran Hasil 

iMetode iK-Means 

iuntuk 

iPengelompokan 

iKabupaten/Kota 

idi iProvinsi 

iMaluku 

iBerdasarkan 

iIndikator iIndeks 

iPembangunan 

iManusia iTahun 

i2014 

iA.W.Talluta 

i(2017) 

iManusia idi 

iMaluku 

iindikator ipembentuk 

iIPM 

iIPM itinggi idimana iindikator 

ipembentuknya isangat ibanyak 

iterjadi, ipada icluster i2 imemiliki 

inilai iIPM ikurang idimana 

iindikator ipembentuknya ikurang 

iterjadi, idan icluster i3 imemiliki 

inilai iIPM itinggi idimana 

iindikator ipembentuknya isering 

iterjadi. i 

9 Penerapan 

iAlgoritma iK-

Means iUntuk 

iPengelompokan 

iDiagnosa 

iPenyakit iMata 

iBerdasarkan 

iRentang iUsia 

Fitra iKurnia,  

iIchsan iFahmi,  

iErwin iWahyudi,  

idan iGodlief iE.S. 

iMige. i(2019) 

Analisis iK-Mean 

iCluster 

Penyakit iMata Penggalian 

iinformasi ibaru 

iterhadap idiagnosa 

ipenyakit imata 

iberdasarkan irentang 

iusia 

Penyakit  iKatarak imenempati 

iurutan ipertama isebagai idiagnosa 

ipenyakit iterbanyak idikelompok 

iusia iTua, isedangkan ipada 

ikelompok iusia ibalita idan ianak-

anak, iremaja idan idewasa irentan 

iterhadap ipenyakit iMyopia. 

10 Pengelompokan 

iPengguna 

iInternet 

iMenggunakan 

iMetode iK-Means 

Adam iPrayogo 

iKuncoro, iDwi 

iPrasetyo 

iHutomo, idan 

iMuhammad 

Analisis iK-Means 

iCluster 

Data iaktivitas ilog 

ijaringan iinternet 

Penggalian 

iinformasi iterhadap i 

iaktivitas ipengguna 

iinternet iberdasarkan 

ijaringan idata ilog 

Implementasi ialgoritme iK-

Means idilakukan ioleh iAplikasi 

iSPSS idan iRapid iMiner 

imenghasilkan itiga icluster, iyaitu 

irendah, isedang idan itinggi.  

iCluster ipertama iadalah icluster 
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No Judul Peneliti Metode Objek Luaran Hasil 

iCluster ipada iData 

iLog iAkses iServer 

iZulfadhilah 

i(2017) 

ipada iinstitusi 

ipendidikan. 

idengan itingkat ilalu ilintas iyang 

irendah imemiliki itotal ianggota 

i1.479 isitus iweb, icluster ikedua 

iadalah icluster idengan itingkat 

ilalu ilintas isedang imemiliki itotal 

ianggota i126 isitus iweb,  idan iyang 

iterakhir icluster idengan itingkat 

ilalu ilintas iyang itinggi imemiliki 

ianggota i33 isitus iweb. i iHasil 

ipenelitian iini ijuga imenunjukkan 

ibahwa isitus-situs iyang imemiliki 

itingkat ilalu ilintas itinggi idalam 

ibereksperimen iadalah imencari 

isitus iweb, iinformasi idan imedia 

isosial. 
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BAB iIII 

METODE iPENELITIAN 

 

3.1 Objek iPenelitian 

Penelitian iini idilakukan idi iProvinsi iD.I.Y idengan imenyebarkan ikuesioner isecara ionline 

imaupun ioffline ikepada imasyarakat iYogyakarta imaupun iorang iyang iberdomosili idi 

iYogyakarta isebagai iresponden ipenelitian. iObjek iyang iditeliti iadalah idata iresponden iyaitu 

idata idemografi idan idata ipertanyaan ikuesioner iberupa ipertanyaan ipola iperilaku, idengan 

ifokus ipenelitian iadalah iuntuk imengetahui ipola iperilaku imasyarakat iYogyakarta iterhadap 

iwabah ivirus icorona isehingga idapat idiperoleh iusulan iterbaik iyang itepat iuntuk imembantu 

imasyarakat imaupun iinstansi iyang iberkontrbusi iterhadap iwabah itersebut. 

 

3.2 Jenis iData 

Jenis idata iyang idigunakan ipada ipenelitian iini iterbagi imenjadi idua iyaitu idata iprimer idan 

idata isekunder. iBerikut iadalah ipenjelasan idari idata iyang idigunakan isebagai iberikut: 

1. Data iPrimer 

Data iprimer iadalah idata iyang ididapatkan isecara ilangsung imemalui isumbernya,  

iseperti ihasil iwawancara, ikuesioner, imaupun iobservasi ilangusng. iPada ipenelitian 

iini idata iprimer idiperoleh idari ihasil ikuesioner iresponden iyang itelah idisebarkan. 

2. Data iSekunder 

Data isekunder iadalah idata iyang ididapatkan isecara itidak ilangsung idan idapat 

idiperoleh imelalui iinformasi iyang isudah iada, iseperti idokumen, icatatan iterdahulu, 

iatrikel, ibuku, idan ilain-lain. iPada ipenelitian iini idata isekunder idiperoleh idari ikajian 

iliteratur iyang ididapatkan idari ibuku, ijurnal iyang idapat idigunakan isebagai 
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ipenunjang ipenelitian iberkaitan idengan imetode iyang idigunakan, iinformasi iumum 

imengenai iCOVID-19 idi iYogyakarta. 

 

3.3 Metode iPengumpulan iData 

Metode iyang idigunakan ioleh ipeneliti iuntuk imengumpulkan idata iyaitu idengan ipemilihan 

ijawaban idari ipertanyaan ikuesioner, imenurut i(Arikunto, 2002) imenjelaskan ibahwa 

ikuesioner idapat idibedakan iatas ibeberapa ijenis, iyaitu: 

1) Dipandang idari icara imenjawab, imaka iada: 

a. Kuesioner iterbuka, iyang imemberikan ikesempatan ipada iresponden iuntuk 

imenjawab idengan ikalimatnya isendiri. 

b. Kuesioner itertutup, iyang isudah idisediakan ijawabannya isehingga iresponden 

itinggal imemilih. 

2) Dipandang idari ijawaban iyang idiberikan, imaka iada: 

a. Kuesioner ilangsung, iyaitu iresponden imenjawab itentang idirinya. 

b. Kuesioner itidak ilangsung, iyaitu ijika iresponden imenjawab itentang iorang ilain. 

3) Dipandang idari ibentuknya, imaka iada: 

a. Kuesioner ipilihan iganda, ikuesioner iini isama idengan ikuesioner itertutup 

b. Kuesioner iisian, ikuesioner iini isama idengan ikuesioner iterbuka 

c. Check ilist, isebuah idaftar idimana iresponden itinggal imembubuhkan itanda icheck 

ipada ikolom iyang isesuai 

d. Rating iscale i(skala ibertingkat) iyaitu isebuah ipertanyaan iyang idiikuti ioleh ikolom-

kolom iyang imenunjukan itingkatan-tingkatan, imisalnya imulai idari isangat isampai 

ike isangat itidak isetuju. 

Berdasarkan iuraian idiatas imaka ikuesioner iyang idigunakan idalam ipenelitian iini 

iadalah ikuesioner itertutup idengan ijawaban ilangsung idalam ibentuk irating iscale, iartinya 

ikuesioner itersebut isudah idisediakan ijawabannya isehingga iresponden ilangsung imemilih 

isatu ijawaban itentang idirinya idengan ibentuk ijawaban itingkatan iyaitu i: isangat isetuju, 

isetuju, icukup, itidak isetuju idan isangat itidak isetuju. 

  



29 

 

3.4 Alur iPenelitian 

Berikut iadalah ialur iyang idigunakan ipada ipenelitian iini: 

 

Gambar i3. i1 iAlur iPenelitian 

Berikut iadalah ipenjelasan idari ialur ipenelitian ipada igambar i3.1: 
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1. Penelitian idimulai idengan iidentifikasi imasalah iwabah ivirus icorona idi iYogyakarta 

iyang isetiap iharinya ibertambah. iMaka idari iitu, iuntuk imengetahui isecara ijelas 

ipenelitian iini iberfokus ikepada imasyarakat iYogyakarta iterhadap ipola iperilaku 

iagar idapat imengelompokan imasyarakat iYogyakarta iberdasarkan ikriteria ikriteria 

iyang iditentukan ipeneliti iberdasarkan ikajian-kajian iliteratur. iDimana idari ihasil 

ipengelompokan imasyarakat idapat imembantu imasyarakat idan iinstansi iyang 

iberkontribusi iterhadap iwabah ivirus icorona iagar imempermudah icara ipencegahan 

ivirus icorona idengan itepat iberdasarkan ikriteria isetiap ikelompok iyang iterbentuk. 

2. Kajian iIiteratur idigunakan iagar idapat imembantu idan idijadikan isebagai iacuan 

ipeneliti iuntuk imempelajari ipenelitian iyang iserupa iyang isudah idilakukan 

isebelumnya. iKajian iliteratur idapat iditemukan imelalui ibuku, iartikel, idan 

ipenelitian iserupa iterdahulu. 

3. Pengumpulan idata idilakukan idengan imenggunakan ikuesioner igoogle iform iyang 

idisebarkan ibaik isecara ionline imaupun ioffline. iResponden idiperintah iuntuk 

ilangsung imemilih isatu ijawaban idengan ibentuk ijawaban iyang ibertingkat iyaitu i: 

isangat isetuju, isetuju, icukup, itidak isetuju idan isangat itidak isetuju. 

4. Sebelum imelakukan ipenyebaran ikuesioner isecara iluas, ipeneliti imelakukan 

ipenyebaran ikuesioner ikepada i30 iresponden iuntuk idilakukan iuji ivaliditas idan 

ireliabilitas. iUji ivaliditas idan irealiabilitas idigunakan iuntuk imengetahui iapakah 

ikuesioner isudah ivalid idan ihandal. iSetelah ihasil iuji itersebut isudah ivalid idan 

ireliabel imaka ipeneliti imelakukan ipenyebaran ikuesioner isecara iluas. 

5. Setelah idata iterkumpul iselanjutnya ipeneliti imelakukan ipengolahan idata. iSebelum 

idata idiolah imenggunakan imetode iK-Means iCluster, ipeneliti imelakukan iproses 

ipreprocessing idata iyaitu imengubah idata imentah imenjadi idata iyang isesuai idengan 

ikriteria idata iyang iakan idiolah idengan imelakukan icleaning idata idan itransformasi 

idata. iKemudian ipeneliti imengubah idata irating iscale idari ijawaban iresponden ike 

idalam ibentuk iscore idengan imenggunakan imetode iMSI i(Method iof iSeccesive 

iInterval). iKemudian iuntuk imengetahui icluster iyang idibentuk ioleh ipeneliti itepat, 

iselanjutnya ipeneliti imenganalisis ijumlah icluster idengan imenggunakan imetode 

ielbow. iJika isudah imendapatkan ijumlah icluster iyang idihasilkan idari imetode ielbow 

imaka iselanjutnya ipeneliti imelakukan iproses ianalisis iK-Means iCluster iuntuk 

imendapatkan ihasil iclustering iyang iterbentuk. 
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6. Selanjutnya idilakukan ipembahasan iterhadap ioutput idari ianalisis iK-Means iCluster 

idengan ibeberapa ipoin iyaitu iproposi icluster, iprofiling icluster, ianalisa ipola 

iperilaku icluster idan ilabeling icluster 

7. Langkah iterakhir iadalah ipenarikan ikesimpulan idan iusulan iterbaik iberdasarkan 

itujuan ipenelitian iyang itelah iditetapkan isebelumnya. iSelain iitu, ipeneliti ijuga 

imemberikan isaran iterhadap ihasil ipenelitian imaupun isaran ipenelitian iselanjutnya.  
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BAB iIV 

PENGUMPULAN iDAN iPENGOLAHAN iDATA 

 

4.1 Pengumpulan iData 

Pada ipenelitian iini ipengumpulan idata idilakukan idengan imengidentifikasi ilangsung 

iberbagai ipola iperilaku imasyarakat idi iYogyakarta idengan imenggunakan ikuesioner. 

iKuesioner iyang idiberikan ikepada iresponden iterdiri idari idua iatribut, iyaitu iuntuk 

idemografi idan iperilaku imasyarakat. iAtribut idemografi ipada ikuesioner iantara ilain: ijenis 

ikelamin,  iumur, ipendidikan, ipekerjaan, idan ipendapatan. iPada iatribut iperilaku iterbagi 

imenjadi itiga ibagian ipenilaian, iyaitu ipengetahuan, isikap, idan itindakan. iPeneliti 

imenyebarkan ikuesioner ikepada iresponden imelalui isocial imedia imaupun iterjun ilangsung 

ike ilapangan, ilalu ididapatkan i30 idata ipertama iyang iakan idigunakan iuntuk iuji ivaliditas idan 

ireliabilitas. i 

 

4.1.1 Uji iValiditas 

Uji ivaliditas iadalah ipengujian iyang idilakukan iuntuk imengetahui isejauh imana iketepatan 

idan ikecermatan isuatu ialat iukur idalam imelakukan ifungsi iukurannya i(Azwar, 2007). 

iValiditas idigunakan iuntuk imengukur ivalid, isah iatau itidaknya isuatu ikuesioner. iUji 

ivaliditas iini idilakukan idengan icara imembandingkan iangka ir ihitung idan ir itabel. iR itabel 

iadalah itabel iangka iyang ibiasa idigunakan iuntuk imenguji ihasil iuji ivaliditas isuatu 

iinstrumen ipenelitian. iBiasanya itabel iini idigunakan ipada ipenelitian idengan imetode 

ipenelitian ikuantitatif iJika ir ihitung ilebih ibesar idari ir itabel imaka iitem idikatakan ivalid idan 

isebaliknya ijika ir ihitung ilebih ikecil idari ir itabel imaka iitem idikatakan itidak ivalid. iR ihitung 

idicari idengan imenggunakan isoftware iSPSS, isedangkan ir itabel idicari idengan iketentuan ir 

iminimal iyaitu idf i= i(N-2), iyaitu idf i= i28 idengan inilai i0,361. iHasil iuji ivaliditas iditunjukan 

iseperti itabel i4.1 iberikut: i 
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Tabel i4. i1 iUji iValiditas 

No iSoal R ihitung R itabel Keterangan 

1 0,769 0,361 VALID 

2 0,615 0,361 VALID 

3 0,652 0,361 VALID 

4 0,817 0,361 VALID 

5 0,749 0,361 VALID 

6 0,610 0,361 VALID 

7 0,704 0,361 VALID 

8 0,760 0,361 VALID 

9 0,751 0,361 VALID 

10 0,672 0,361 VALID 

11 0,763 0,361 VALID 

12 0,705 0,361 VALID 

13 0,695 0,361 VALID 

14 0,806 0,361 VALID 

15 0,710 0,361 VALID 

 

 

 Berdasarkan ihasil iuji ivaliditas idapat idilihat ipada itabel idiatas, idapat idiketahui inilai 

ir ihitung ilebih ibesar idari ir itabel. iHasil itersebut imenunjukkan ibahwa isemua ipertanyaan 

ipada ikuesioner iadalah ivalid. 

 

4.1.2 Uji iReliabilitas 

Reliabilitas iadalah iindeks iyang imenunjukkan isejuh imana isuatu ialat ipengukur idapat 

idipercaya iatau idiandalkan. iSuatu ikuesioner idikatakan ireliabel iatau ihandal ijika ijawaban 

iseseorang iterhadap ipernyataan iadalah ikonsisten iatau istabil idari iwaktu ike iwaktu. iUji 

ireliabilitas iini idilakukan idengan icara imembandingkan iangka icronbach ialpha idengan 

iketentuan inilai icronbach iaplha iminimal iadalah i0,6 iartinya ijika inilai icronbach ialpha iyang 

ididapatkan idari ihasil iperhitungan iSPSS ilebih ibesar idari i0,6 imaka idisimpulkan ikuesioner 
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itersebut ireliabel, isebaliknya ijika icronbach ialpha ilebih ikecil idari i0,6 imaka idisimpulkan 

itidak ireliabel. i 

Tabel i4. i2 iTabel iCronbach iAlpha 

Cronbach iAlpha Keterangan 

0,8 i– i1,00 Reliabilitas ibaik 

0,6 i– i0,799 Reliabilitas iditerima 

< i0,6 Reliabilitas ikurang ibaik 

 

Hasil iuji ireliabilitas iditunjukan ipada igambar i4.1: 

 

Gambar i4. i1 iUji iReliabilitas 

 Berdasarkan ihasil iuji ireliabilitas idiatas, idiketahui iangka icronbach ialpha iadalah 

i0,811. iNilai itersebut ilebih ibesar idari inilai iminimal icronbach ialpha i0,6. iOleh ikarena iitu 

idapat idisimpulkan ibahwa iinstrumen ipenelitian iyang idigunakan iuntuk imengukur ivaliabel 

ipenilaian iresponden idapat idikatakan ireliabel iatau ihandal. iHasil iuji ivaliditas idan 

ireliabilitas idapat idisimpulkan ibahwa ikuesioner ipenelitian idapat idilanjutkan iuntuk 

idisebarkan ikepada iresponden iselanjutnya iagar idapat imelakukan ipengumpulan idata. 

 

4.2 Pre iProcessing iData 

Pre iprocessing idata imerupakan itahap iawal iyang idilakukan isebelum imelakukan iproses 

iclustering. iHal iini ibertujuan iuntuk imenghasilkan idata idengan ikualitas iyang ibaik, 

isehingga iakan imenghasilkan iakurasi iyang ibaik ipula. iPada ipenelitian iini, itahapan ipre 

iprocessing idata iyang idilakukan iadalah idata icleaning, idan itransformation idata. i 

 



35 

 

4.2.1 Cleaning iData 

Pada ipenelitian iini, icleaning idata idigunakan iuntuk imenghapus idata iyang idianggap 

imengganggu ipenelitian iatau inoise idan idata iyang itidak ikonsisten iseperti, ikesalahan 

ipenulisan iatau itypografi idan iformat ipenulisan iyang isalah. iData ihasil ikuesioner iyang 

iterkumpul ipada ipenelitian iini isebanyak i537 iresponden, inamun iterdapat i52 idata iyang 

imemiliki idata iyang imenganggu, isehingga idata itersebut idihilangkan, iseperti ipada itabel 

i4.2 isebagai iberikut: 

Tabel i4. i3 iCleaning iData i1 

 

 

 

 Berdasarkan igambar idiatas, iterdapat idata iyang imemiliki inilai iRp. i0 ipada iatribut 

ipendapatan. iData itersebut iberbeda idengan idata iyang ilainnya iyang imemiiki inilai. 

iSehingga idata itersebut itermasuk isalah isatu idata iyang itidak iseragam idan idihilangkan. 

iCleaning idata iyang idilakukan itidak ihanya imembuang idata, itetapi imenyamakan idan 

imembenarkan iformat ipenulisan iyang isalah iseperti ipada itabel i4.3 isebagai iberikut: 

 

Tabel i4. i4 iCleaning iData i2 

 

 

 Berdasarkan igambar idiatas, iterdapat idata iyang imemiliki inilai idesimal ipada iatribut 

ipendapatan. iData itersebut iberbeda idengan idata ilainnya iyang imemiliki inilai ijutaan. 

iSehingga idata itersebut idilakukan ipenyamaan iformat ipenulisan idengan imengubah inilai 

idesimal imenjadi ijutaan. 
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4.2.2 Transformasi idata 

Transformasi idata imerupakan iproses imengubah iformat idata isesuai ikeperluan idalam 

iproses idata imining, idata iditransformasikan idan idikonsolidasikan ike idalam ibentuk iyang 

isesuai idengan imelakukan iringkasan iatau iagresasi ioperasi. iData idemografi idari ihasil 

ikuesioner ipada ipenelitian imasih iberbentuk idata inominal ikemudian iakan idirubah imenjadi 

idata iangka iseperti ipada itabel iberikut: 

Tabel i4. i5 iTransformasi 

Aturan iTransformasi 

Jenis ikelamin Laki-laki 1 

Perempuan 2 

Pendidikan SD/Sederajat 1 

SMP/Sederajat 2 

SMA/Sederajat 3 

Diploma/Sederajat 4 

S1/Strata i1 5 

S2/Strata i2 6 

S3/Strata i3 7 

Pekerjaan Pelajar/Mahasiswa 1 

Pegawai iNegeri 2 

Karyawan iSwasta 3 

Wirausaha 4 

Buruh iHarian 5 

Pensiunan idan iIRT 6 

BUMN 7 

 

4.3 Metode iSuksesif iInterval 

Pada ipenelitian iini ihasil iyang idiperoleh idari ijawaban ikuesioner idengan imenggunakan 

iskala ilinkert iadalah idata iordinal. iAgar idata idapat idianalisis isecara istatistik imaka idata 

itersebut iharus idiubah imenjadi idata iinterval. iSebelum imelakukan iproses iperhitungan 

iclustering ihasil idata itersebut idilakukan ipengujian, isetiap idari ijawaban idari iresponden 
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imempunyai iskor idan itotal iskor, imaka imelalui iteknik ianalisa idata idengan imenggunakan 

iMSI i(method iof iseccesive iinterval) imenggunakan ibantuan iAdditional iInstrument i(Add-

Ins) ipada iMicrosoft iExcel. iBerikut ikriteria ijawaban iserta ibobot inilai i iyang iakan idirubah 

idalam iperhitungan iMSI i(method iof iseccesive iinterval) iditunjukkan ipada itabel iberikut: 

 

Tabel i4. i6 iKriteria iSkala iLinkert 

Kriteria iJawaban Bobot iNilai 

Sangat iSetuju 5 

Setuju 4 

Cukup 3 

Tidak iSetuju 2 

Sangat iTidak iSetuju 1 
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Contoh ihasil irekapitulasi iTransformasi idata idan iMSI iditunjukan ipada itabel iberikut: 

Tabel i4. i7 iContoh iRekapitulasi 

No Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
Score 

iPengetahuan 

Score 

iSikap 

Score 

iTindakan 

1 Ady iGuswady 1 32 6 3 3000000 16,405 13,5405 14,05791 

2 aris isujarwati 2 56 6 2 5000000 22,417 14,30565 22,05785 

3 Nila 2 42 5 4 1000000 22,417 21,45826 23,14068 

4 Mia 2 27 6 3 2000000 19,962 14,43144 20,1634 

5 
DANY 

iPRAKOSO 
1 23 4 3 10000000 16,453 11,2241 16,0146 

6 Nofi iL 2 26 5 4 20000000 23,433 18,88927 23,14068 

7 Afni 2 21 3 1 1000000 23,300 18,40346 19,88785 

8 
Dwiky 

iFerdiawan 
1 21 5 1 2000000 14,574 12,01911 14,38987 

9 Muammar 1 31 6 2 5000000 17,698 13,5405 13,66557 

10 Arti iSatiowani 2 48 5 4 1000000 18,569 17,63245 22,09108 

11 
Lidya iGoprani 

iUmar 
2 21 5 1 1000000 21,135 17,65523 23,14068 

12 Arti iSatiowani 2 48 5 4 1000000 18,569 17,63245 22,09108 

13 Leny 2 21 3 1 1000000 22,285 18,68603 20,62123 

14 F 2 24 5 4 3000000 17,436 12,09891 17,29402 

15 Dinda 2 20 5 1 2000000 10,944 11,34007 15,60997 

16 Rio 1 29 5 3 2000000 23,433 22,46134 23,14068 

17 Shony 1 33 6 3 10000000 24,582 22,46134 23,14068 

18 Heldalia 2 44 5 3 10000000 24,582 13,5405 21,213 

19 
Rizaldi isi ikael 

itea 
1 22 5 1 1000000 17,421 16,88051 17,23402 

20 Sri iMurwani 2 64 5 6 4500000 19,987 21,43054 22,20203 

21 Mahabito iSaka 1 24 5 1 2400000 23,433 13,5405 19,83746 
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4.3 iMetode iElbow 

Metode iini idigunakan iuntuk imemilih inilai icluster idan iuntuk imenambah inilai icluster 

itersebut imenjadi iuntuk idijadikan imodel idata idalam ipenentuan icluster iterbaik. iUntuk 

imendapatkan iperbandingannya iyaitu idengan imenghitung iSSE i(Sum iof iSquare iError) 

idari imasing-masing inilai icluster, idimana iselisih inilai iSSE iterbesar iadalah inilai iK iyang 

ibaik iuntuk idijadikan ijumlah icluster. iPerhitungan imetode ielbow idalam imenentukan inilai 

iK ipada iK-Means: 

1. Mulai 

2. Inisialisasi iawal inilai iK 

3. Naikan inilai iK 

4. Hitung ihasil isum iof isquare ierror idari itiap inilai iK 

5. Melihat ihasil isum iof isquare ierror idari inilai iK iyang iturun isecara idrastis 

6. Tetapkan inilai iK iyang iberbentuk isiku 

7. Selesai 

Berikut ihasil iperhitungan imetode ielbow idengan imenggunakan iaplikasi iMicrosoft iExcel: 

 

Tabel i4. i8 iHasil iMetode iElbow 

Cluster SSE Selisih iSSE 

2 2532,248 0 

3 1949,818 582,4303 

4 1778,222 171,5957 

5 1521,699 256,5232 

6 1448,831 72,86809 

7 1347,299 101,5323 
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Gambar i4. i2 iGrafik iElbow 

  

 Berdasarkan ihasil iperhitungan idengan imenggunakan imetode ielbow idapat 

idiketahui iselisih inilai iSSE i(sum iof isquare ierror) iterbesar iadalah iK i= i3 idengan inilai 

i534,49 idan ipada igrafik imetode ielbow idi iatas imerupakan ititik ielbow iyaitu iberada ipada 

ikoordinat iK i= i3. iSelanjutnya idapat idilanjutkan iuntuk imelakukan iperhitungan icluster iK-

Means. 

 

4.4 Analisis iK-Means iCluster 

Pada iperhitungan iK-Means iCluster imenggunakan isoftware iSPSS. iPada iperhitungan 

iInitial iCluster iCenters iditunjukkan ipada igambar i4.3 iberikut: 

 

Gambar i4. i3 iOutput iSPSS iInitial iCluster iCenters 
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 Tabel iInitial iCluster iCenters imenunjukkan ihasil iproses isementara 

ipengelompokan iyang idilakukan isebelum idilakukan iiterasi. iLalu iuntuk imendeteksi 

iberapa ikali iproses iiterasi idilakukan idalam iproses iclustering idengan ijumlah i485 idata 

iobjek idapat idilihat ipada igambar i4.4 iberikut: i 

 

Gambar i4. i4 iOutput iSPSS iIteration iHistory 

 

 Pada ihasil iiterasi idilakukan idengan i10 iiterasi iuntuk imenentukan icluster iyang 

itepat, idisebutkan ibahwa ijarak iminimum iantar ipusat icluster iyang iterjadi idari ihasil iiterasi 

iadalah i7,512. iSetelah idilakukan iperhitungan iiterasi icluster iakan idilanjutkan idengan ihasil 

iFinal iCluster iCenters, ihasil itersebut iakan imenunjukkan ihasil ianalisisnya iuntuk imasing-

masing iatribut idan icluster iyang iterbentuk. i 

 

Gambar i4. i5 iOutput iNumber iCluster 
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 Tabel iNumber iof icases iin ieach icluster imenunjukkan ijumlah iresponden iyang 

imasuk idalam itiap icluster. iCluster i1 i(150 iresponden), icluster i2 i(101 iresponden) idan 

icluster i3 i(234 iresponden). 

 

4.5 Analisis iHasil iCrosstab iMenggunakan iMetode iK-Means iCluster 

Untuk imenunjukkan ihasil ianalisisnya iuntuk imasing-masing ikriteria iyang iterbentuk 

imenggunakan iFinal iCluster iCenters. i 

 

Gambar i4. i6 iOutput iSPSS iFinal iCluster 

 

Tabel iFinal iCluster iCenters imenunjukkan ihasil ianalisisnya iuntuk imasing-masing 

ikrieria idan icluster iyang idibentuk. i 

Berikut iini imerupakan ipedoman iketentuan iuntuk imenafsirkan itabel ihasil ianalisis ipada 

iFinal iCluster iCenters: i 

1. Jika ihasil iperhitungan iditemukan inegatif, iberarti icluster iyang ibersangkutan iada idi 

ibawah irata-rata itotal. i 

2. Jika ihasil iperhitungan iditemukan ipositif, iberarti icluster iyang ibersangkutan iada idi 

iatas irata-rata itotal. 

Dari itabel ioutput iFinal iCluster iCenters, idengan iketentuan iyang itelah idijabarkan 

idiatas ipula, idapat idijelaskan isebagai iberikut i: i 

1. Cluster i1 

Pada icluster i1 iterdiri idari iatribut iyaitu, iumur, ipendidikan, ipekerjaan, ipendapatan, 

iscore ipengetahuan, iscore isikap, idan iscore itindakan. iPada iatribut iumur idominan 

idibawah irata-rata itotal, iatribut ipendidikan idominan idibawah irata-rata itotal, 
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iatribut ipekerjaan idiatas irata-rata itotal, iatribut ipendapatan idiatas irata-rata itotal, 

iatribut iscore ipengetahuan idominan idibawah irata-rata itotal, iatribut iscore isikap 

idibawah irata-rata itotal, idan iatribut iscote itindakan idibawah idominan idibawah 

irata-rata itotal. 

2. Cluster i2 

Pada icluster i2 iterdiri idari iatribut iyaitu, iumur, ipendidikan, ipekerjaan, ipendapatan, 

iscore ipengetahuan, iscore isikap, idan iscore itindakan. iPada iatribut iumur idominan 

idiatas irata-rata itotal, iatribut ipendidikan idominan idiatas irata-rata itotal, iatribut 

ipekerjaan idiatas irata-rata itotal, iatribut ipendapatan idiatas irata-rata itotal, iatribut 

iscore ipengetahuan idominan idiatas irata-rata itotal, iatribut iscore isikap idiatas irata-

rata itotal, idan iatribut iscote itindakan idiatas idominan idibawah irata-rata itotal. 

3. Cluster i3 

Pada icluster i2 iterdiri idari iatribut iyaitu, iumur, ipendidikan, ipekerjaan, ipendapatan, 

iscore ipengetahuan, iscore isikap, idan iscore itindakan. iPada iatribut iumur idominan 

idibawah irata-rata itotal, iatribut ipendidikan idominan idiatas irata-rata itotal, iatribut 

ipekerjaan idibawah irata-rata itotal, iatribut ipendapatan idibawah irata-rata itotal, 

iatribut iscore ipengetahuan idominan idiatas irata-rata itotal, iatribut iscore isikap idiatas 

irata-rata itotal, idan iatribut iscote itindakan idiatas idominan idibawah irata-rata itotal. 

 

 Dalam imenghitung inilai irata-rata isetiap ifaktor ipada imasing-masing icluster, 

irumus iumu iyang idigunakan iyaitu: 

𝑥 i= iμ i+ i𝑧.𝜎 

Dimana: 

x i: irata-rata isampel i(variabel idalam icluster) 

μ i: irata-rata ipopulasi 

z i: inilai istandarisasi 

𝜎 i: istandar ideviasi 

Sebagai icontoh, iapabila iingin imengetahui irata-rata iumur ipada icluster i1 iyaitu i: 

𝑥 i= iμ i+ i𝑧.𝜎 

x i= i27,57 i+ i(-0,05169 i. i9,631) 

x i= i27,0734 
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Jadi irata-rata iumur ipada icluster i1 iadalah i27,0734 itahun iatau i27 itahun. 

Rata-rata iatribut icluster idapat idiketahui iberdasarkan ihasil isoftware iSPSS iseperti 

igambar i4.7 iberikut: 

 

Gambar i4. i7 iOutput iSPSS iDescriptive iStatistics 

 

 Informasi inilai irata-rata isetiap icluster idilihat ipada itabel iberikut: 

 

Tabel i4. i9 iNilai iRata-rata 

Atribut 
Cluster 

1 2 3 

Umur 27,07333333 41,93069307 21,69230769 

Pendidikan 3,993333333 4,584158416 4,764957265 

Pekerjaan 3,413333333 3,267326733 1,341880342 

Pendapatan Rp3.664.267 Rp7.146.535 Rp2.101.709 

Pengetahuan 16,6699 21,43792079 20,66558974 

Sikap 11,03836701 17,92133507 16,7003956 

Tindakan 13,69179322 20,14598644 18,5445125 

 

 Hasil iperhitungan ipada itabel idiatas imerupaka ihasil iuntuk imengetahui irata-rata 

iatribut isetiap icluster. iHasil itersebut imasih iberupa iangka ipada iproses itransformasi idata, 

idimana iterdapat iatribut iyang iharus idiubah imenjadi inominal. iSelanjutnya idiperlukan 

iproses iprofile iof irespondents iagar imengetahui ipola icluster. 
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BAB iV 

PEMBAHASAN 

 

5.1 Proporsi iCluster 

Proporsi icluster idigunakan iuntuk imelihat ikomponen isuatu ivariabel idalam ipopulasi,  

idimana iproporsi iini idinyatakan idalam ipersen.  iPada iproses iproporsi icluster iini idigunakan 

iuntuk imengetahui iproporsi iresponden idari itiap icluster iang iterbentuk. iPada ihasil ioutput 

ispss ipada itabel iNumber iof icases iin ieach icluster idapat idilihat ipada itabel i5.1 idi ibawah iini: 

 

Tabel i5. i1 iJumlah iCluster 

Cluster Jumlah 

1 150 

2 101 

3 234 

Total 485 

  

 Berdasarkan itabel idiatas idapat idiketahui ijumlah iresponden ipada icluster i1 

iberjumlah i150 iresponden, icluster i2 iberjumlah i101 iresponden idan icluster i3 iberjumlah 

i234 iresponden. iJumlah iresponden iyang iterhitung idari itabel idiatas idapat idikalkulasikan 

idalam ibentuk iproporsi isebagai iberikut: 



46 

 

 

Gambar i5. i1 iProporsi iCluster 

 

5.2 Profiling iCluster 

Pada iproses iProfiling iCluster idapat idilakukan idengan imelihat ipada ihasil ioutput iSPSS 

idengan imelihat iCluster iMembership idimana ipada ihasil itersebut idapat idilakukan 

ipemisahan isetiap idata iresponden iberdasarkan ikelompok icluster iyang idibentuk isebagai 

icontoh ipada itabel i5.2 i iberikut: 

 

Tabel i5. i2 iCluster iTerbentuk i 

Cluster Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan 

1 
Ady 

iGuswady 
Laki-laki 32 Strata2/S2 Karyawan iSwasta 3000000 

2 
Aris 

iSujarwati 
Perempuan 56 Strata2/S2 Pegawai iNegeri 5000000 

2 Nila Perempuan 42 Strata1/S1 Wirausaha 1000000 

3 Mia Perempuan 27 Strata2/S2 Karyawan iSwasta 2000000 

1 
Dany 

iPrakoso 
Laki-laki 23 Diploma/Sederajat Karyawan iSwasta 10000000 

2 Nofi iL Perempuan 26 Strata1/S1 Wirausaha 20000000 

31%

21%

48%

Proporsi Cluster

Cluster 1 Cluster 2 Cluster 3
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Cluster Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan 

3 Afni Perempuan 21 SMA/Sederajat Pelajar/Mahasiswa 1000000 

1 
Dwiky 

iFerdiawan 
Laki-laki 21 Strata1/S1 Pelajar/Mahasiswa 2000000 

1 Muammar Laki-laki 31 Strata2/S2 Pegawai iNegeri 5000000 

... ... ... ... ... ... ... 

 

 Tabel itersebut imenunjukan icluster imembership idari itiap iresponden idapat 

idicontohkan iresponden ibernama: 

1. Ady iGuswady imasuk ikedalam icluster i1 i 

2. Aris iSujarwati imasuk ikedalam icluster i2 

3. dan iseterusnya. i 

Setelah idilakukan iproses icluster imembership iselanjutnya iresponden 

idikelompokkan iberdasarkan icluster iyang itelah iterbentuk, ikemudian idilakukan iproses 

iperhitungan ipersentase iberdasarkan iatribut idata iditunjukkan ipada itabel iberikut: 

 

Tabel i5. i3 iPersentase iCluster 

Atribut 
Sub 

iAtribut 
Karakteristik Cluster i1 Cluster i2 Cluster i3 

Demografis Jenis 

iKelamin 

Laki-laki 43% 60% 54% 

Perempuan 57% 40% 46% 

Umur Rata-rata 27 42 22 

Pendidikan SD 1% 1% 0% 

SMP 4% 0% 1% 

SMA 33% 22% 10% 

Diploma 21% 12% 3% 

S1 39% 49% 84% 

S2 2% 16% 2% 
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Atribut 
Sub 

iAtribut 
Karakteristik Cluster i1 Cluster i2 Cluster i3 

S3 0% 1% 0% 

Pekerjaan Pelajar/Mahasiswa 14% 4% 82% 

Pegawai iNegeri 3% 25% 4% 

Karyawan iSwasta 30% 33% 12% 

Wirausaha 35% 27% 2% 

Buruh iHarian 19% 5% 0% 

Pensiunan idan 

iIRT 

0% 5% 0% 

BUMN 0% 2% 0% 

Pendapatan Rata-rata Rp3.664.267 Rp7.146.535 Rp2.101.709 

 

Berdasarkan itabel iprofiling icluster idapat idisimpulkan isebagai iberikut: 

1. Cluster i1 i 

Persentase ijenis ikelamin iperempuan ilebih itinggi idibandingkan idengan icluster 

ilainnya, ipada icluster i1 itingkat ipendidikan idari ijenjang iSMA ikebawah isangat 

itinggi idibandingkan icluster i2 imaupun i3, idimana ipersentase iberhubungan idengan 

ipersentase ipekerjaan ipada icluster i1 iyang ididominasi isebagai iwirausaha idan 

iburuh iharian idengan iumur irata-rata i27 itahun. 

 Sehingga idapat idisimpulkan ibahwa icluster i1 imerupakan icluster iyang 

iterdiri idari iresponden iyang imemiliki irata-rata iumur i27 itahun idengan ipekerjaan 

isebagai iwirausaha idan iburuh iharian iyang imiliki itingkat ipendidikan idari ijenjang 

iSMA ikebawah. i 

2. Cluster i2 

Persentase ijenis ikelamin ilaki-laki ilebih itinggi idibandingkan idengan icluster 

ilainnya, ipada icluster i2 itingkat ipendidikan idari ijenjang iDiploma ikeatas isangat 

itinggi idimana ipersetase itersebut iberhubungan idengan ipersentase ipekerjaan ipada 

icluster i2 isebagai ikaryawan iswasta imaupun ipegawai inegeri idengan iumur irata-rata 

i42 itahun. 

 Sehingga idapat idisimpulkan ibahwa icluster i2 imerupakan icluster iyang 

iterdiri idari iresponden iyang imemiliki iumur irata-rata i42 itahun iberprofesi isebagai 
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ikaryawan iswasta idan ipegawai inegeri idengan ikata ilain ipekerja ikantoran idengan 

itingkat ipendidikan idiploma ikeatas. 

 

 

3. Cluster i3 

Persentase itingkat ipendidikan ipada icluster i3 isangat idominan ipada ijenjang iStrata 

i1/S1 idan ipekerjaan ipada icluster i3 ididominasi isebagai ipelajar/mahasiswa idengan 

iumur irata-rata i22 itahun. 

Sehingga idapat idisimpulkan ibahwa icluster i3 isebagian ibesar iadalah 

ipelajar/mahasiswa iyang isedang imenempuh itingkat ipendidikan. 

 

5.3 Analisa iPola iPerilaku iCluster 

Setelah idiketahui idata idari iatribut idemografi itelah idiketahui ikarakteristik itiap icluster, 

imaka ilangkah iselanjutnya iadalah imelakukan ianalisa icluster iberdasarkan ijawaban idari 

iresponden itiap icluster iyang itelah iterbentuk idengan imenganalisa ijawaban itiap 

ipertanyaannya. iBerikut iadalah itabel ipertanyaan iyang idiajukan ikepada iresponden: 

 

Tabel i5. i4 iAtribut iPerilaku 

Atribut 

iPerilaku 

Pertanyaan 

Pengetahuan 

1. Apakah ianda imemahami ikarakteristik iCorona ivirus idan 

iCovid-19? 

2. Apakah ianda imemahami icara imencuci itangan iyang ibaik idan 

ibenar iyaitu iminimal i20 idetik? 

3. Apakah ianda imemahami imenjaga ijarak iatau iphysical 

idistancing iaman idalam ipencegahan ipenyebaran ivirus icorona 

iyaitu i1 isampai i2 imeter? 

4. Apakah ianda imemahami icara imenggunakan imasker idengan 

ibenar ihingga imenutupi imulut idan ihidung isaat isedang ikeluar 

irumah? 



50 

 

Atribut 

iPerilaku 

Pertanyaan 

5. Apakah ianda imemahami imenjaga ikesehatan idan ikebugaran 

iakan imencegah ipenularan ivirus icorona? 

Sikap 

1. Apakah ianda imemberi iinformasi imengenai ikarakteristik 

iCorona ivirus idan iCovid-19 ikepada iteman iatau ilingkungan? 

2. Apakah ianda imemberi iinformasi iatau isaran icara imencuci 

itangan iyang ibaik idan ibenar idengan iwaktu iminimal i20 idetik 

ikepada iteman iatau ilingkungan? 

3. Apakah ianda itelah imemberi iinformasi iatau isaran idalam 

imenjaga ijarak iatau iphysical idistancing iyaitu i1 isampai i2 imeter 

ikepada iteman iatau ilingkungan? 

4. Apakah ianda itelah imemberi iinformasi iatau isaran icara 

imenggunakan imasker idengan ibenar ihingga imenutupi imulut 

idan ihidung isaat isedang ikeluar irumah ikepada iteman idan 

ilingkungan? 

5. Apakah ianda itelah imemberi iinformasi iatau isaran iuntuk i 

imenjaga ikesehatan idan ikebugaran iakan imencegah ipenularan 

ivirus icorona ikepada iteman idan ilingkungan? 

Tindakan 

1. Saya imencari itahu ikarakteristik iCorona ivirus idan iCovid-19 

imelalui ijurnal, iportal iberita iresmi, idsb. 

2. Saya iselalu imencuci itangan iminimal i20 idetik isetiap ikali 

imemasuki itempat ikerja idan itempat iyang iramai. 

3. Saya iselalu imenjaga ijarak iatau iphysical idistancing isetiap ikali 

imelakukan iaktivitas isehari ihari, imisalnya isaat idalam iantrean, 

idsb. 

4. Saya iselalu imenggunakan imasker idengan ibenar ihingga 

imenutupi imulut idan ihidung isaat isedang ikeluar irumah. 

5. Saya iselalu imenjaga ikesehatan idan ikebugaran iakan imencegah 

ipenularan ivirus icorona, imisalnya iberolahraga, iminum 

ivitamin, imenjaga ipola imakan, idsb. 
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Berikut iadalah ihasil ianalisa ipola iperilaku iresponden itiap icluster: 

1. Cluster i1 

Analisa ijawaban idari ipertanyaan inomor i1 ihasil ipengetahuan iresponden itentang 

ikarakteristik icorona ivirus imasih ibanyak iyang itidak imemahami ikarakteristik 

iCorona iVirus idan iCovid-19 isehingga ihasil isikap iresponden ibanyak iyang itidak 

imenyebarkan iinformasi ikarakteristik itersebut ikepada ilingkungan ikemudian 

ihasil itindakan imasih ibanyak iresponden iyang itidak imelakukan ipencarian 

iinformasi ikarakteristik iCorona iVirus. 

Analisa ijawaban ipertanyaan inomor i2 ipengetahuan iterhadap icuci itangan 

iyang ibaik idan ibenar imasih ibanyak iresponden iyang itidak imemahami icara 

imencuci itangan iyang ibaik idan ibenar iyaitu iminimal i20 idetik isehingga ihasil isikap 

iresponden imasih ibanyak iyang itidak imenyebarkan iinformasi icuci itangan iyang 

ibaik idan ibenar ikepada ilingkungan ikemudian ihasil itindakan imasih ibanyak 

iresponden iyang itidak imelakukan icuci itangan iyang ibaik idan ibenar. i 

Analisa ijawaban inomor i3 ibanyak iresponden iyang imemahami imenjaga 

ijarak iaman iatau iphysical idistancing idalam ipencegahan ipenyebaran ivirus icorona 

iyaitu i1 isampai i2 imeter inamun ihasil isikap iresponden imasih ibanyak iyang itidak 

imenyebarkan iinformasi imenjaga ijarak iatau iphysical idistancing ikepada 

ilingkungan isehingga ihasil itindakan imasih ibanyak iresponden iyang itidak 

imelakukan imenjaga ijarak iatau iphysical idistancing. 

Analisa ijawaban inomor i4 ibanyak iresponden iyang imemahami icara 

imenggunakan imasker idengan ibenar ihingga imenutupi imulut idan ihidung isaat 

isedang ikeluar irumah inamun ihasil isikap iresponden imasih ibanyak iyang itidak 

imenyebarkan iinformasi icara imenggunakan imasker iyang ibenar ikepada 

ilingkungan itetapi ihasil itindakan ibanyak iresponden iyang imelakukan icara 

imenggunakan imasker iyang ibenar. 

Analisa ijawaban inomor i5 ibanyak iresponden iyang i imemahami imenjaga 

ikesehatan idan ikebugaran iakan imencegah ipenularan ivirus icorona inamun ihasil 

isikap iresponden imasih ibanyak iyang itidak imenyebarkan iinformasi imenjaga 

ikesehatan idan ikebugaran ikepada ilingkungan isehingga ihasil itindakan imasih 

ibanyak iresponden iyang itidak imelakukan imenjaga ikesehatan idan ikebugaran. 
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Berdasarkan ianalisa ijawaban idiatas idapat idisimpulkan ibahwa icluster i1 

iadalah icluster iyang imemiliki ipengetahuan itentang icorona ivirus irendah, isikap 

ipeduli iterhadap ilingkungan irendah idan itindakan iterhadap idiri ipribadi irendah. i 

  

2. Cluster i2 

Analisa ijawaban idari ipertanyaan inomor i1 ipengetahuan iresponden itentang 

ikarakteristik icorona ivirus ibanyak iyang imemahami ikarakteristik iCorona iVirus 

idan iCovid-19 isehingga ihasil isikap iresponden ibanyak iyang imenyebarkan 

iinformasi ikarakteristik itersebut ikepada ilingkungan ikemudian ihasil itindakan 

imasih ibanyak iresponden iyang imelakukan ipencarian iinformasi ikarakteristik 

iCorona iVirus. 

Analisa ijawaban ipertanyaan inomor i2 idapat idisimpulkan ipengetahuan 

iterhadap icuci itangan iyang ibaik idan ibenar ibanyak iresponden iyang imemahami 

icara imencuci itangan iyang ibaik idan ibenar iyaitu iminimal i20 idetik isehingga ihasil 

isikap iresponden imasih ibanyak iyang imenyebarkan iinformasi icuci itangan iyang 

ibaik idan ibenar ikepada ilingkungan ikemudian ihasil itindakan ibanyak iresponden 

iyang imelakukan icuci itangan iyang ibaik idan ibenar. i 

Hasil ianalisa ijawaban inomor i3 ibanyak iresponden iyang imemahami 

imenjaga ijarak iaman iatau iphysical idistancing idalam ipencegahan ipenyebaran ivirus 

icorona iyaitu i1 isampai i2 imeter isehingga ihasil isikap iresponden imasih ibanyak iyang 

imenyebarkan iinformasi imenjaga ijarak iatau iphysical idistancing ikepada 

ilingkungan ikemudian ihasil itindakan ibanyak iresponden iyang imelakukan 

imenjaga ijarak iatau iphysical idistancing. 

Hasil ianalisa ijawaban inomor i4 ibanyak iresponden iyang imemahami icara 

imenggunakan imasker idengan ibenar ihingga imenutupi imulut idan ihidung isaat 

isedang ikeluar irumah isehingga ihasil isikap iresponden ibanyak iyang imenyebarkan 

iinformasi icara imenggunakan imasker iyang ibenar ikepada ilingkungan ikemudian 

ihasil itindakan ibanyak iresponden iyang imelakukan icara imenggunakan imasker 

iyang ibenar. 

Hasil ijawaban inomor i5 ibanyak iresponden iyang imemahami imenjaga 

ikesehatan idan ikebugaran iakan imencegah ipenularan ivirus icorona inamun ihasil 

isikap iresponden ibanyak iyang imenyebarkan iinformasi imenjaga ikesehatan idan 
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ikebugaran ikepada ilingkungan isehingga ihasil itindakan ibanyak iresponden iyang 

imelakukan imenjaga ikesehatan idan ikebugaran. 

Berdasarkan ianalisa ijawaban idiatas idapat idisimpulkan ibahwa icluster i2 

iadalah icluster iyang imemiliki ipengetahuan itentang icorona ivirus itinggi,  isikap 

ipeduli ikepada ilingkungan itinggi idan itindakan iterhadap idiri ipribadi itinggi. i 

3. Cluster i3 

Analisa ijawaban idari ipertanyaan inomor i1 ipengetahuan iresponden itentang 

ikarakteristik icorona ivirus ibanyak iyang imemahami ikarakteristik iCorona iVirus 

idan iCovid-19 isehingga ihasil isikap iresponden ibanyak iyang imenyebarkan 

iinformasi ikarakteristik itersebut ikepada ilingkungan ikemudian ihasil itindakan 

imasih ibanyak iresponden iyang imelakukan ipencarian iinformasi ikarakteristik 

iCorona iVirus. 

Analisa ijawaban ipertanyaan inomor i2 idapat idisimpulkan ipengetahuan 

iterhadap icuci itangan iyang ibaik idan ibenar ibanyak iresponden isangat imemahami 

icara imencuci itangan iyang ibaik idan ibenar iyaitu iminimal i20 idetik isehingga ihasil 

isikap iresponden ibanyak iyang imenyebarkan iinformasi icuci itangan iyang ibaik 

idan ibenar ikepada ilingkungan ikemudian ihasil itindakan ibanyak iresponden iyang 

imelakukan icuci itangan iyang ibaik idan ibenar. i 

Hasil ianalisa ijawaban inomor i3 iresponden isangat imemahami imenjaga 

ijarak iaman iatau iphysical idistancing idalam ipencegahan ipenyebaran ivirus icorona 

iyaitu i1 isampai i2 imeter isehingga ihasil isikap iresponden imasih ibanyak iyang 

imenyebarkan iinformasi imenjaga ijarak iatau iphysical idistancing ikepada 

ilingkungan ikemudian ihasil itindakan ibanyak iresponden iyang imelakukan 

imenjaga ijarak iatau iphysical idistancing. 

Hasil ianalisa ijawaban inomor i4 iresponden i isangat imemahami icara 

imenggunakan imasker idengan ibenar ihingga imenutupi imulut idan ihidung isaat 

isedang ikeluar irumah isehingga ihasil isikap iresponden ibanyak iyang imenyebarkan 

iinformasi icara imenggunakan imasker iyang ibenar ikepada ilingkungan ikemudian 

ihasil itindakan ibanyak iresponden iyang imelakukan icara imenggunakan imasker 

iyang ibenar. 

Hasil ijawaban inomor i5 ibanyak iresponden isangat imemahami imenjaga 

ikesehatan idan ikebugaran iakan imencegah ipenularan ivirus icorona inamun ihasil 

isikap iresponden ibanyak iyang imenyebarkan iinformasi imenjaga ikesehatan idan 



54 

 

ikebugaran ikepada ilingkungan isehingga ihasil itindakan ibanyak iresponden iyang 

imelakukan imenjaga ikesehatan idan ikebugaran. 

Berdasarkan ianalisa ijawaban idiatas idapat idisimpulkan ibahwa icluster i3 

iadalah icluster iyang imemiliki ipengetahuan itentang icorona ivirus isangat itinggi,  

isikap ipeduli ikepada ilingkungan itinggi idan itindakan iterhadap idiri ipribadi itinggi. 

 

Berikut imerupakan ianalisa ipola iperilaku iberdasarkan ipemaparan ianalisa 

itiap icluster idiatas: 

 

Tabel i4. i10 iTabel iAnalisa iPola iPerilaku 

Pola 

iPerilaku 
Cluster i1 Cluster i2 Cluster i3 

Pengetahuan Rendah Tinggi Sangat iTinggi 

Sikap Rendah Tinggi Tinggi 

Tindakan Rendah Tinggi Tinggi 

 

5.4 Labeling iCluster 

Setelah idilakukan iprofiling iberdasarkan iatribut idemografi idan ianalisa ipola iperilaku 

icluster ipada itiap icluster, imaka iselanjutnya iadalah imelakukan ilabeling icluster iatau 

ipenamaan icluster. iKarakteristik idari icluster i1 imemiliki irata-rata itingkat ipendidikan iyang 

irendah imembuat ipengetahuan idari irespondennya imemiliki itingkat ipengetahuan iterhadap 

icorona ivirus iyang irendah, idimana ibanyak idari icluster i1 iyang iberprofesi isebagai 

iwirausaha idan iburuh iharian imembuat isikap iterhadap ilingkungan idan itindakan iterhadap 

idiri ipribadi iyang irendah. iDapat idisimpulkan icluster i1 iacuh iterhadap iwabah ivirus icorona, 

imaka ipenamaan idari icluster i1 iadalah icluster iindifferent. 

 Karakteristik idari icluster i2 imemiliki irata-rata itingkat ipendidikan iyang itinggi 

idenan iberprofesi isebagai ikaryawan iswasta idan ipegawai inegeri imembuat ipengetahuan 

idari irespondennya imemiliki itingkat ipengetahuan, isikap idan itindakan iyang itinggi 

iterhadap iwabah ivirus icorona ihal iini iterjadi idikarenakan ibeberapa ifaktor iyaitu iperaturan 

idi itempat ikerja imaupun iinformasi iyang ididapatkan ioleh iresponden ipada icluster i2. iDapat 
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idisimpulkan icluster i2 idapat iberadaptasi iterhadap iwabah ivirus icorona imaka ipenamaan 

idari icluster i2 iadalah icluster iadaptation 

 Karakteristik idari icluster i3 imemiliki irata-rata iresponden iyang isedang imenempuh 

ijenjang ipendidikan ihal iini imembuat itingkat ipengetahuan ipada iresponden icluster i3 isangat 

itinggi, ikemudian isikap iterhadap ilingkungan idan itindakan iterhadap idiri ipribadi iyang 

itinggi iterhadap ivirus icorona. iDapat idisimpulkan icluster i3 idapat iberadaptasi iterhadap 

iwabah ivirus icorona imaka ipenamaan idari icluster i3 iadalah icluster ieducated. 

 

Tabel i4. i11 iResult iCluster 

Atribut Sub iAtribut 
Cluster 

iindifferent 

Cluster 

iAdaptation 

Cluster 

iEducated 

Demografi 

Umur 

Rata-rata 
27 iTahun 42 iTahun 22 iTahun 

Pendidikan < iSMA > iDiploma Diploma i– iS1 

Pekerjaan 

Wirausaha 

idan 

Buruh iharian 

Karyawan 

iSwasta idan 

iPegawai iNegri 

Mahasiswa 

Pola 

iPerilaku 

Pengetahuan Rendah Tinggi Sangat iTinggi 

Sikap Rendah Tinggi Tinggi 

Tindakan Rendah Tinggi Tinggi 

 

5.5 Analisa iCluster idan iSaran i 

Berdasarkan ihasil iprofiling icluster idan ilabeling icluster idapat idiketahui icluster iindifferent 

isangat iberbeda idengan icluster iadaptation idan icluster ieducated.Sehingga idapat idiberikan 

iusulan iuntuk icluster iindifferent iyaitu idengan icara imemberikan idan imeningkatkan 

ipengetahuan itentang ivirus icorona iberupa ipencegahan ipenularan ivirus icorona idengan 

imengkampanyekan ihal-hal iterkait ivirus icorona imenggunakan icara iyang imudah 

iditangkap ioleh isemua ikalangan idan imemberikan ipengetahuan iAPD iyang ibaik idan ibenar. 

 Cluster iadaptation imerupakan icluster iyang itelah iberadaptasi idengan iwabah ivirus 

icorona isedangkan iCluster ieducated itergolong icluster iyang idominan imerupakan ipelajar 
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idan imahasiswa, inamun iterjadi ikesamaan iantara iCluster iadaptation idan icluster ieducated, i 

idimana itingkat ipola iperilaku imemiliki ihasil itingkatan iyang isama. iHal iini iterlihat idari 

ihasil ianalisa ipengetahun, isikap, idan itindakan iyang isama itinggi. iPerbedaan idari idua 

icluster itersebut iadalah ipada iatribut idemografinya idimana iusia ipada icluster iadaptation 

iyaitu irata-rata i42 itahun iyang ibekerja isebagai ipegawai inegeri idan ikaryawan iswasta 

isedangkan icluster ieducated iyaitu i22 itahun iyang ibekerja isebagai imahasiswa iatau isedang 

imenempuh ijenjang ipendidikan. i i 

Pada ikenyataannya ipola iperilaku ipada icluster ieducated iyaitu isikap iterhadap 

ilingkungan idan itindakan iterhadap idiri ipribadi imasih isangat irendah ihal itersebut iterlihat 

ipada ikondisi ilingkungan isaat iini idimana imasih ibanyak ikalangan iremaja imasih iberada idi 

iluar irumah iuntuk ikepentingan iselain iberobat idan imembeli imakanan. iOleh isebab iitu 

iusulan iterbaik iterhadap icluster ieducated iyaitu idapat imemberikan ihal iedukasi iyang idapat 

idisampaikan isebagai ibentuk ipengabdian imasyarakat idengan ikreativitas imasing-masing, 

ipemerintah idan iinstansi ipendidikan idapat imengadakan iperlombaan idalam ibidang 

iedukasi iuntuk imenggali ipotensi ikaum ipelajar idalam imengembangkan iilmunya iyang 

idapat idi iaplikasikan isebagai iinovasi iguna ipencegahan ivirus icorona ikepada imasyarakat 

iyang ibelum iberadaptasi idengan iwabah ivirus icorona. iUsulan iterhadap isikap idan itindakan 

ipribadinya iyaitu idapat idilakukan idengan icara: 

1. Perkenalkan ikonsep ipembatasan isosial 

2. Berfokuslah ipada ikebiasaan iyang isehat, iseperti imenutup ibatuk idan ibersin idengan isiku 

idan irajin imencuci itangan 

3. Dorong ipelajar iuntuk imenghindarkan idan imembicarakan istigma 

4. Diskusikan iberbagai ireaksi iyang imungkin imereka ialami idan ijelaskan ibahwa 

isemuanya iitu inormal idalam ikeadaan iyang itidak ibiasa. iDorong imereka iuntuk 

imenuangkan idan imengomunikasikan iperasaan imereka 

5. Tugaskan ipara ipelajar iuntuk imembuat ipengumuman ipublik imelalui imedia isosial,  

isiaran iradio iatau ibahkan isiaran itelevisi ilokal 

Usulan iyang idapat idiberikan ikepada icluster iadaptation iyaitu imemantau ikondisi 

ikesehatan ikeluarga, imengajak idan imengajarkan icara imenjaga ikebersihan iyang ibaik idan 

ibenar ikepada ikeluarga idan ilingkungan, iikut iserta imengkampanyekan ikepada imasyarakat 

iyang ibelum iberadaptasi idengan ikondisi ilingkungan iyang iada. 
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Berikut imerupakan iinfografis idari itiap icluster: 

 

 

 

Gambar i5. i2 iInfografis iProfil iCluster i 
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BAB iVI 

PENUTUP 

6.1 Kesimpulan 

Berikut iadalah ikesimpulan iyang idiperoleh iberdasarkan ipengamatan, ipengolahan idata, 

ipembahasan idi-bab isebelumnya, isebagai iberikut: 

1. Berdasarkan ihasil iperhitungan ijumlah icluster idengan imenggunakan imetode 

ielbow ididapatkan inilai iSelisih iSSE iterbesar iyaitu i582,4303 idengan ijumlah icluster 

iK=3. iBerdasarkan ianalisis iK-Means iClustering ididapatkan iproporsi icluster 

idengan ijumlah icluster i1 isebanyak i31% idengan i150 iresponden, icluster i2 isebanyak 

i21% idengan i101 iresponden idan icluster i3 isebanyak i48% isebanyak i234 iresponden. 

Cluster i1 i(Indifferent) imemiliki irata-rata itingkat ipendidikan iyang irendah 

imembuat ipengetahuan idari irespondennya imemiliki itingkat ipengetahuan iterhadap 

icorona ivirus iyang irendah, idimana ibanyak idari icluster i1 iyang iberprofesi isebagai 

iwirausaha idan iburuh iharian imembuat isikap iterhadap ilingkungan idan itindakan 

iterhadap idiri ipribadi iyang irendah. 

Cluster i2 i(Adaption) imemiliki irata-rata itingkat ipendidikan iyang itinggi 

idenan iberprofesi isebagai ikaryawan iswasta idan ipegawai inegeri imembuat 

ipengetahuan idari irespondennya imemiliki itingkat ipengetahuan, isikap idan 

itindakan iyang itinggi iterhadap iwabah ivirus icorona ihal iini iterjadi idikarenakan 

ibeberapa ifaktor iyaitu iperaturan idi itempat ikerja imaupun iinformasi iyang 

ididapatkan ioleh iresponden ipada icluster i2. 

Cluster i3 i(Educated) imemiliki irata-rata iresponden iyang isedang 

imenempuh ijenjang ipendidikan ihal iini imembuat itingkat ipengetahuan ipada 

iresponden icluster i3 isangat itinggi,  ikemudian isikap iterhadap ilingkungan idan 

itindakan iterhadap idiri ipribadi iyang itinggi iterhadap ivirus icorona. 

 



59 

 

2. Bentuk iusulan iterbaik iyang iterbentuk iuntuk imembantu imasyarakat imaupun 

iintansi iyang iberkontribusi iterhadap imasalah iwabah iCOVID-19 ikepada: 

a. Cluster iIndifferent iyaitu imemberikan imemberikan idan imeningkatkan 

ipengetahuan itentang ivirus icorona iberupa ipencegahan ipenularan ivirus 

icorona idengan imengkampanyekan ihal-hal iterkait ivirus icorona 

imenggunakan icara iyang imudah iditangkap ioleh isemua ikalangan idan 

imemberikan ipengetahuan iAPD iyang ibaik idan ibenar. 

b. Cluster iAdaption iyaitu imemantau ikondisi ikesehatan ikeluarga, imengajak 

idan imengajarkan icara imenjaga ikebersihan iyang ibaik idan ibenar ikepada 

ikeluarga idan ilingkungan, iikut iserta imengkampanyekan ikepada 

imasyarakat iyang ibelum iberadaptasi idengan ikondisi ilingkungan iyang iada. 

c. Cluster iEducated iyaitu imemberikan ibentuk ipengambdian ikepada 

imasyarkat idengan ikreativitas imasing-masing, ipemerintah idan iinstansi 

ipendidikan idapat imengadakan iperlombaan idalam ibidang iedukasi iuntuk 

imenggali ipotensi ikaum ipelajar idalam imengembangkan iilmunya iyang 

idapat idi iaplikasikan isebagai iinovasi iguna ipencegahan ivirus icorona 

ikepada imasyarakat iyang ibelum iberadaptasi idengan iwabah ivirus icorona. 

 

6.2 Saran 

Berikut iadalah isaran iyang idiberikan iberdasarkan ipenelitian iyang itelah idilakukan isebagai 

iberikut: 

1. Saran iuntuk ipenelitian iselanjutnya iadalah idapat imenggunakan ianalisis icluster 

ilainnya iagar ilebih ibervarian. iData iyang idikumpulkan idan iatribut idemografi iyang 

idigunakan iharus ilebih ibanyak iagar idapat imenganlisa ilebih irinci iterhadap icluster 

iyang iterbentuk. i 

2. Saran iuntuk ipengambilan idata ilebih ibaik iterjun ilangsung ike ilapangan iagar 

ipeneliti idapat imelakukan ipengambilan idata isecara ilangsung ibaik idengan icara 

iwawancara imaupun ilangsung imemberikan ikuesioner ikepada iresponden iagar 

iresponden imemahami iisi idari ikuesiner iyang idiberikan ipeneliti. 
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LAMPIRAN 

 

Lampiran i1. iData iRekapitulasi iTransformasi idan iMSI 

No Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
Score 

iPengetahuan 

Score 

iSikap 

Score 

iTindakan 

1 Ady iGuswady 1 32 6 3 3000000 16,405 13,5405 14,05791 

2 aris isujarwati 2 56 6 2 5000000 22,417 14,30565 22,05785 

3 Nila 2 42 5 4 1000000 22,417 21,45826 23,14068 

4 Mia 2 27 6 3 2000000 19,962 14,43144 20,1634 

5 
DANY 

iPRAKOSO 
1 23 4 3 10000000 16,453 11,2241 16,0146 

6 Nofi iL 2 26 5 4 20000000 23,433 18,88927 23,14068 

7 Afni 2 21 3 1 1000000 23,300 18,40346 19,88785 

8 
Dwiky 

iFerdiawan 
1 21 5 1 2000000 14,574 12,01911 14,38987 

9 Muammar 1 31 6 2 5000000 17,698 13,5405 13,66557 

10 Arti iSatiowani 2 48 5 4 1000000 18,569 17,63245 22,09108 

11 
Lidya iGoprani 

iUmar 
2 21 5 1 1000000 21,135 17,65523 23,14068 

12 Arti iSatiowani 2 48 5 4 1000000 18,569 17,63245 22,09108 

13 Leny 2 21 3 1 1000000 22,285 18,68603 20,62123 

14 F 2 24 5 4 3000000 17,436 12,09891 17,29402 

15 dinda 2 20 5 1 2000000 10,944 11,34007 15,60997 

16 rio 1 29 5 3 2000000 23,433 22,46134 23,14068 

17 Shony 1 33 6 3 10000000 24,582 22,46134 23,14068 

18 Heldalia 2 44 5 3 10000000 24,582 13,5405 21,213 
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No Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
Score 

iPengetahuan 

Score 

iSikap 

Score 

iTindakan 

19 
Rizaldi isi ikael 

itea 
1 22 5 1 1000000 17,421 16,88051 17,23402 

20 Sri iMurwani 2 64 5 6 4500000 19,987 21,43054 22,20203 

21 Mahabito iSaka 1 24 5 1 2400000 23,433 13,5405 19,83746 

22 
Sumirat iAngga 

iPriyatna 
1 22 5 1 2000000 20,405 12,10619 16,13546 

23 Yusron 1 21 5 1 1400000 17,775 12,10619 15,88364 

24 ahmad ikhodi 1 21 5 1 1500000 22,285 11,87461 20,21207 

25 sabil 1 22 5 1 2000000 17,590 8,571371 17,41406 

26 AR 1 21 5 1 1500000 18,379 15,34117 19,01885 

27 Faldy 1 21 5 1 2500000 17,840 16,87489 12,99379 

28 
Nur iLisa 

iRamadhania 
2 21 5 1 1500000 18,453 16,6587 15,49847 

29 Reysando 1 21 5 1 1500000 18,703 17,65796 19,83746 

30 
Bisma irahmad 

isaputra 
1 21 5 1 1000000 17,712 13,5405 18,63126 

31 Dziyab 1 21 5 1 2000000 24,582 17,42946 18,26025 

32 Sulton 1 21 5 1 1200000 17,421 13,5405 13,4279 

33 
Erlangga iNur 

iariestra 
1 21 5 1 3000000 21,172 16,62717 14,05791 

34 idwan 1 50 5 3 9000000 21,041 18,43474 20,82649 

35 Zain 1 22 5 1 1750000 22,285 16,6587 18,26197 

36 ferry 1 22 3 1 2000000 22,189 21,44261 19,83746 

37 Fikri 1 22 3 1 2000000 22,189 19,47898 19,31157 

38 Yulliana 2 35 3 4 5000000 21,422 16,04219 21,213 

39 
Januar 

iRamadan 
1 21 5 1 1000000 23,433 18,44818 20,62123 
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No Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
Score 

iPengetahuan 

Score 

iSikap 

Score 

iTindakan 

40 gigi ihadid 2 21 5 1 1800000 20,178 17,86409 23,14068 

41 
muad ikhoirul 

iabidin 
1 21 5 1 1000000 21,157 13,85312 21,10205 

42 alyana 2 21 5 1 2000000 23,433 16,10286 19,68125 

43  2 22 5 1 2000000 18,743 20,45298 21,61026 

44 
Willy iWildan 

iKamal 
1 22 5 1 1000000 23,433 18,65143 20,28344 

45 
Fadhil itaufik 

izhafran 
1 21 5 1 1000000 22,570 19,7135 18,93204 

46 

Muhammad 

iIlham 

iMahfudhi 

1 21 5 1 1000000 18,703 17,65796 20,06961 

47 Dina 2 21 5 1 1000000 23,433 20,48426 23,14068 

48 Chamelia 2 19 5 1 1000000 21,135 15,86575 18,7198 

49 Nur 1 22 5 4 1000000 20,845 12,864 21,10205 

50 
Dion iirvansyah 

iwicaksono 
1 21 5 1 3000000 24,582 16,83975 23,14068 

51 Furrie 2 23 5 3 5000000 19,734 17,42946 22,15164 

52 Loh 1 22 5 1 1000000 22,285 19,43781 20,97067 

53 
Muhamad 

iTaufik iAkbar 
1 21 5 1 1000000 18,584 13,5405 15,84447 

54 
Ulfa iHuzatul 

iUlum 
2 21 5 1 1000000 24,582 20,45298 21,06882 

55 Syifa 2 21 5 1 3000000 18,728 17,88628 18,48881 

56 aris isusanto 1 36 5 4 3000000 22,417 21,45826 22,20203 

57 Joko iAhmad 1 24 5 1 2000000 21,268 16,62717 15,92214 

58 Afro 1 28 5 4 2000000 19,987 12,73719 20,1634 

59 Cut 2 21 5 1 1500000 19,891 12,79749 14,74041 
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No Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
Score 

iPengetahuan 

Score 

iSikap 

Score 

iTindakan 

60 
Amrina 

iRosyada 
2 21 5 1 2000000 14,560 13,5405 13,66557 

61 Namae iwa 2 22 3 1 1500000 23,433 19,63231 22,09108 

62 Vandi 1 20 5 1 2000000 21,041 16,8872 21,06882 

63 Afdholul iIhsan 1 20 5 1 1000000 17,436 17,42946 17,84922 

64 Sopia 2 19 5 1 1000000 24,582 17,42946 21,33304 

65 Shaula 2 21 5 1 1000000 24,582 19,45125 20,06961 

66 Anisah 2 21 5 1 500000 17,436 15,13574 17,84922 

67 
Barum 

iGerhana 
1 21 5 1 1500000 18,453 17,42946 17,84922 

68 Isnanta iAhmad 1 22 5 1 1700000 17,855 16,66431 12,24176 

69 
diah iyustina 

idewi 
2 16 3 1 1000000 24,582 19,42219 22,15164 

70 
Adila iDurrotul 

iGhina 
2 21 5 1 3000000 17,436 15,86575 14,736 

71 Nada 2 21 5 1 2000000 18,718 16,67165 17,23402 

72 shella 2 16 3 1 2800000 24,582 22,46134 22,20203 

73 
Ny i: iYOAN 

iNOYA 
2 42 3 4 3000000 24,582 22,46134 23,14068 

74 Depi 2 21 5 1 900000 18,453 7,390335 16,43884 

75 Asep 1 22 5 1 2000000 23,433 22,46134 23,14068 

76 Farah iAulia 2 22 4 1 2500000 23,433 16,6587 22,09108 

77 Nurul iwikan 2 22 5 1 200000 22,285 18,65143 18,30705 

78 Debora iNoya 2 35 5 3 15000000 24,582 17,42946 23,14068 

79  2 19 5 1 1000000 18,401 18,00963 21,213 
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No Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
Score 

iPengetahuan 

Score 

iSikap 

Score 

iTindakan 

80 

Fahmi 

iauliyanda 

isilalahi 

1 21 5 1 2000000 20,141 18,12647 16,13546 

81 

ARIF iTAUFIQ 

iMAHENDRA 

iPRATAMA 

1 21 5 1 1500000 23,433 17,42946 21,21166 

82 Devin 1 19 5 1 1000000 18,453 16,6587 18,78786 

83 
Indra iPurwana 

iSutia 
1 50 3 4 3000000 18,584 14,31126 18,30705 

84 Nida 2 49 5 2 2000000 16,439 17,42946 14,25734 

85 
Ruri 

iMarsudirini 
1 24 5 4 2700000 21,135 17,42946 20,21207 

86 Sarpandi 1 54 5 2 5000000 24,582 22,46134 23,14068 

87 
Ingrid 

iMaylivia 
2 21 5 1 1300000 23,433 18,46025 21,06882 

88 Rofi izaidan 1 20 5 1 1000000 15,474 13,60707 15,72271 

89 Nur iWakhyuni 2 46 3 4 1000000 17,855 12,07682 15,47089 

90 Jihan 2 20 5 1 2000000 16,573 14,30565 17,84922 

91 
Nadhita iAz-

Zahrah 
2 20 5 1 1600000 21,003 16,08218 21,33304 

92 fani isetiawan 1 21 5 1 2000000 21,268 17,42946 18,93204 

93 Febri iSaputra 1 21 5 1 1000000 19,734 9,675207 17,00363 

94 Halida 2 21 5 1 2500000 22,152 15,9065 20,13018 

95 Fuad iMaulana 1 21 5 1 1000000 22,285 19,40653 18,83825 

96 
Anisha iRizki 

iBudi 
2 29 5 3 2000000 7,542 12,68359 14,48418 

97 
Danang 

isunyoto 
1 52 7 3 2600000 18,884 15,90089 20,16207 
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No Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
Score 

iPengetahuan 

Score 

iSikap 

Score 

iTindakan 

98 Geraldy iYusuf 1 21 5 1 1000000 19,013 6,945549 16,02802 

99 
Helmi 

iMaulana 
1 20 5 1 2800000 21,172 16,62717 17,00536 

100 
Rizki iFaisal 

iAli 
1 20 5 1 1000000 24,582 22,46134 23,14068 

101 Nadiah 2 21 5 1 2000000 20,883 16,6587 21,06882 

102 Sendimd 1 19 5 1 1500000 15,640 12,06646 15,49847 

103 Sekar 2 21 5 1 1000000 24,582 17,42946 22,20203 

104 
Kemal iTirta 

iMaulana 
1 21 5 1 1000000 20,882 17,42946 17,84922 

105 X 2 19 5 1 2000000 23,433 21,48733 21,213 

106 Maryono 1 56 4 4 10000000 18,453 17,65523 20,06789 

107 Rahman 1 21 5 1 1500000 18,680 22,46134 20,62123 

108 Tomi iFauzi 1 19 5 1 2000000 19,697 18,40346 17,03061 

109 
Mahendra iAji 

iWicaksana 
1 22 5 3 5400000 23,433 17,66398 21,33304 

110 Nita iHaryati 2 41 5 7 15000000 23,433 22,46134 22,05785 

111 Tata 2 22 5 1 2000000 23,433 22,46134 20,16168 

112 nanda 2 21 5 1 2500000 23,433 19,9003 19,08058 

113 Reswara iPasca 1 21 5 1 1000000 23,433 19,42219 23,14068 

114 BA 2 23 5 3 10000000 19,697 17,42946 20,1634 

115 Liana 2 22 5 1 2000000 17,890 13,8752 16,43884 

116 Talitha irahma 2 21 4 4 1000000 20,882 15,0986 18,89882 

117 
Rizaldi isi ikael 

itea 
1 22 5 1 1000000 17,421 16,88051 17,23402 

118 Ayu 2 22 6 1 3500000 23,433 22,46134 21,61026 

119 Agung 1 22 5 1 2500000 17,747 14,34279 14,51176 
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No Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
Score 

iPengetahuan 

Score 

iSikap 

Score 

iTindakan 

120 Nadiah 2 21 5 1 2000000 20,883 16,6587 21,06882 

121 santoso ibudi 1 61 5 4 1000000 18,620 12,87031 20,50359 

122 Karunia 2 20 5 3 1000000 22,417 16,88447 20,13018 

123 
dhiya ishafa 

inabila 
2 19 5 1 3000000 23,433 17,42946 19,34479 

124  2 22 5 1 2000000 17,436 12,80477 18,14021 

125 Laudri iJafar 1 20 5 1 2000000 18,453 18,44818 19,47784 

126 Alex 1 22 5 1 1500000 22,285 19,42219 17,84922 

127 hasboy 1 21 3 4 5000000 18,453 13,84275 15,49847 

128 Suhara 1 52 5 3 8000000 20,979 19,42219 17,03061 

129 Naziatul 2 22 5 1 2000000 19,697 14,31126 13,66557 

130 
Rd. iFatia 

iHartini 
2 52 5 2 3000000 24,582 22,46134 23,14068 

131 Wahdatin 2 21 5 1 3000000 23,433 19,42219 22,20203 

132 
Muhamad 

iIqbal iSutikno 
1 19 5 1 2000000 17,485 16,66431 19,57163 

133 Ayufie iC 2 21 5 1 1500000 18,743 18,44818 20,56066 

134 

Muhammad 

iRayhan 

iRabbani 

1 20 5 1 2000000 20,178 10,4403 19,20062 

135 Bella 2 22 5 1 2000000 22,417 18,62924 18,40442 

136 M iSakbi 1 43 6 4 1000000 23,433 18,40346 23,14068 

137 Trie 2 20 5 1 1000000 24,582 22,46134 23,14068 

138 A 2 21 5 1 2000000 23,433 16,89654 22,20203 

139  2 49 3 3 3000000 18,453 15,13574 18,34027 

140 
Suswandi ist 

ibagindo 
1 51 3 4 4000000 21,172 18,61359 22,20203 
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No Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
Score 

iPengetahuan 

Score 

iSikap 

Score 

iTindakan 

141 Eva 2 49 5 2 14000000 21,110 18,43474 21,11921 

142 Andre ieffendy 1 50 2 5 3000000 11,852 17,64589 12,15632 

143 
Daenerys 

iTargaryen 
2 19 5 1 2800000 22,189 17,00551 22,09108 

144 
Sri iPujiyati 

iWijiningsih 
2 48 6 2 7000000 22,189 17,42946 23,14068 

145 
Rudi 

iDarmawan 
1 54 6 2 5000000 23,433 15,85641 19,08058 

146 Ida 2 35 5 7 5000000 18,453 17,42946 17,84922 

147 Edy iSujoko 1 50 5 3 14000000 24,582 15,86575 18,93032 

148 
Rosyid 

iRizkyanto iJati 
1 20 5 1 1500000 18,718 17,65523 19,16303 

149 
Ninik iNur 

iIsgiyanti 
2 47 3 4 2000000 23,433 21,45605 23,14068 

150 Rejak 1 21 5 1 20000000 15,411 12,07682 15,23362 

151 fitri 2 49 5 2 5000000 20,024 14,58131 18,03728 

152 Alif 1 21 5 1 1000000 19,987 13,62914 17,57498 

153 
Adila iDurrotul 

iGhina 
2 21 5 1 3000000 17,436 15,86575 14,736 

154 Henny isyam 2 55 3 6 2000000 20,178 17,42946 19,57163 

155 Sri ihurriyanita 2 49 5 4 3000000 23,337 16,63651 22,20203 

156 Rosyid 1 57 5 2 8000000 24,582 22,46134 21,15071 

157 Suswaty iSyam 2 47 4 3 10000000 23,275 21,44261 20,92028 

158 Gamal 1 21 5 1 2500000 22,056 16,63651 21,213 

159 teguh 1 40 5 3 5000000 22,417 16,63651 23,14068 

160 Lono 1 45 6 2 5000000 17,436 13,5405 17,25745 

161 s 2 22 5 1 1200000 22,189 16,85271 21,11921 
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No Nama 
Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
Score 

iPengetahuan 

Score 

iSikap 

Score 

iTindakan 

162 
Yeny 

iKusumawati 
2 48 6 2 3000000 18,453 17,42946 17,84922 

163 
Aldhey iwahyu 

ip 
1 21 5 1 15000000 16,503 18,88927 23,14068 

164 
Budi iRahayu 

iTauhid 
2 49 6 4 5000000 24,582 21,45826 23,14068 

165 Yun 2 47 5 3 4000000 20,178 18,43253 21,61026 

166 Uciek 2 48 5 3 5000000 22,417 22,46134 21,11921 

167 Yanti 2 48 4 2 8000000 24,582 21,45605 23,14068 

168 N 2 19 5 1 2000000 23,433 19,43426 23,14068 

169 SRI iPENI 2 47 6 2 5000000 23,433 17,42946 21,10205 

170 Wawan iRiyadi 1 45 6 2 5000000 23,433 16,10949 16,1827 

171 N 2 22 5 1 500000 21,172 16,66431 21,10205 

172  2 21 5 1 1000000 20,178 15,09693 19,22342 

173 
Annisa 

iMaharani 
2 22 3 4 15000000 22,306 13,68928 23,14068 

174 Lalita 2 48 4 4 3000000 24,582 22,46134 23,14068 

175 

Imas 

iDamayanti 

iLovita 

2 28 5 2 2500000 16,468 16,63651 16,43884 

176 Ocky iberta 1 37 3 3 3000000 24,582 18,46025 20,22263 

177 Dwi iastuti 2 47 5 4 5000000 23,433 21,45605 23,14068 

178 Dian iFauziana 2 48 4 6 2000000 23,433 12,87911 23,14068 

179 
Nurul iHikmah 

iSetyowati 
2 21 5 1 1000000 18,453 17,42946 22,20203 

180 
Eva iSaptiani 

iMundung 
2 48 5 6 3000000 22,417 14,30463 20,39439 

181  1 58 6 2 7500000 20,882 17,42946 20,82649 
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Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
Score 

iPengetahuan 

Score 

iSikap 
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iTindakan 

182 Ruby imartin 1 21 5 1 1500000 20,024 14,30565 13,07121 

183 Muhammad 1 21 5 1 1000000 22,189 22,46134 20,97067 

184 Tika 2 34 5 2 7000000 19,601 15,06907 20,85972 

185 Pratama 1 21 5 1 1000000 24,582 15,86202 21,11921 

186 betri iharlinda 2 49 4 3 6000000 16,405 14,30565 16,43884 

187 betri iharlinda 2 49 4 3 6000000 16,405 14,30565 16,43884 

188 Idarmi 2 50 5 2 4000000 19,759 17,88603 22,20203 

189 Zulfa iR 2 21 5 1 2000000 22,417 18,66103 22,20203 

190 Rovianto 1 50 3 3 7000000 23,275 19,47898 18,34027 

191 Ahza 1 40 1 4 15000000 18,993 22,46134 23,14068 

192 Nisha 2 26 4 3 1800000 23,433 11,88028 13,4279 

193 elisa iputri ia 2 26 3 3 2000000 19,866 16,04939 18,34027 

194 Eko ibudi 1 31 3 5 2000000 18,897 17,63958 17,25745 

195 diaz ishintawati 2 18 3 1 300000 24,582 20,46861 22,09108 

196 ricky ipratama 1 26 3 3 2000000 23,433 20,45298 20,06961 

197 afif ibayu 1 25 3 3 2040000 17,602 15,19496 17,03061 

198 mirna 2 20 3 3 2000000 23,433 14,30565 22,05785 

199 Nindi 2 24 3 3 2000000 22,127 16,85271 23,14068 

200 
anisa ikhusnul 

ikhotimah 
2 21 3 3 1000000 22,152 22,46134 22,20203 

201 Dwi iagustina 2 20 3 3 2000000 23,433 21,45605 22,20203 

202 irma irizkiyah 2 20 3 3 2000000 24,582 22,46134 23,14068 

203 ari ifitrianto 1 33 3 3 2000000 19,987 21,45826 23,14068 

204 dap 2 28 5 3 3500000 24,582 22,46134 23,14068 

205 ep 2 21 5 1 1000000 22,189 19,45125 21,00826 

206 
Bagus 

iMeylana 
1 25 3 3 2500000 20,167 13,5405 13,66557 
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iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 
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iPengetahuan 
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iSikap 
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iTindakan 

207 eggi 1 24 3 3 2000000 22,417 15,06907 17,30611 

208 Yushinta 2 40 6 4 15000000 23,433 14,34279 23,14068 

209 Utami iAnnisa 2 26 3 3 2000000 19,876 17,42946 13,82284 

210 Khanza 1 25 4 3 3000000 17,882 8,971005 15,90039 

211 Nadia 2 17 3 1 1000000 19,601 14,24163 14,56838 

212 Wulandari 2 27 4 3 2500000 19,759 13,75587 16,01632 

213 Arinda 2 28 5 3 3500000 19,718 11,10952 13,80029 

214 Fajar iIlham 1 28 5 3 3000000 20,178 14,63286 18,35443 

215 Zahra 2 26 5 3 3700000 17,987 17,04286 19,22303 

216 Ari iRizqi 1 26 4 3 2000000 21,326 14,39267 16,47541 

217 Tika 2 23 5 1 2100000 19,660 7,554866 7,62639 

218 Lia iMila 2 21 5 1 1500000 23,433 17,88041 18,26197 

219 Ayu 2 24 5 1 2000000 17,666 16,14875 18,23114 

220 
Eko 

iKurniawan 
1 29 5 4 8000000 22,189 17,67742 17,94167 

221 Raisa 2 21 5 1 2550000 17,696 17,11298 11,09853 

222 Andi 1 30 5 3 7000000 22,189 17,65796 18,05495 

223 Dian iLestari 2 30 5 3 2500000 23,337 17,63245 22,05785 

224 Maya 2 22 5 1 2800000 22,189 16,88074 17,00303 

225 Latifa 2 22 5 1 3500000 16,405 16,63651 14,76321 

226 Ibnu iS 1 20 5 1 2000000 16,622 16,11933 17,03061 

227 Wanda 2 32 5 3 5000000 20,845 15,8787 15,81689 

228 Reza iAndi 1 27 5 2 2000000 19,759 17,68304 17,6702 

229 Rizky 1 42 5 3 11000000 10,831 12,86977 15,17385 

230 Nur iFitri 2 20 5 1 2000000 18,896 16,87513 12,99379 

231 Evi 2 44 3 3 10500000 20,845 19,47898 16,27074 

232 Sekar 2 23 5 1 3000000 22,056 17,68304 17,87361 
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233 Indah iDian 2 20 5 1 2500000 17,865 16,87513 15,0542 

234 Yoga is 1 27 3 4 5000000 15,354 12,76212 13,5258 

235 Herman 1 46 5 3 12000000 17,747 16,85271 16,27074 

236 Adinata 1 19 5 1 1500000 17,183 12,0386 13,66557 

237 Aan 2 45 3 3 15000000 22,056 18,65117 17,6702 

238 Bimo iChandra 1 20 5 1 2000000 18,151 11,27351 12,53773 

239 Dzaki 1 22 5 1 3000000 17,588 14,23592 17,7459 

240 M iGibran 1 20 5 1 3000000 20,907 13,81622 17,41578 

241 Ana 2 38 5 6 5000000 22,285 18,44818 21,213 

242 Puput 2 22 5 1 2200000 18,869 16,83975 17,29402 

243 Hanna 2 26 4 3 2400000 21,326 16,41439 15,99457 

244 Orel 2 21 5 1 2800000 21,041 20,46861 18,99493 

245 Devi 2 23 5 1 3000000 20,845 15,83422 19,22342 

246 Nefa 2 23 5 1 3500000 22,152 15,89355 20,3789 

247 
Muhammad 

iNugraha iI 
1 21 5 1 2000000 13,285 10,96448 11,90074 

248 Audi 2 23 5 1 2500000 18,869 16,08195 18,48881 

249 Ninda 2 26 5 3 5500000 16,736 16,10949 17,84922 

250 Ningsih 2 36 5 4 7000000 23,337 17,64589 19,28399 

251 Eka 1 27 4 4 5000000 19,767 17,61051 13,5693 

252 Pradipto 1 39 5 5 8000000 17,421 14,29831 16,44979 

253 Nia 2 44 6 3 13000000 19,124 19,42219 18,93264 

254 Tio 1 27 5 3 5000000 20,009 16,87464 18,06537 

255 Puspa iPuspita 2 25 5 3 2400000 21,158 16,01256 15,64637 

256 Amelia 2 24 5 1 3500000 22,127 18,64873 18,9807 

257 Widodo iP 1 29 5 2 3200000 19,146 11,21425 17,04457 

258 Nugraha 1 23 5 1 2000000 18,750 17,6673 18,83825 
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i 
Score 

iPengetahuan 
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iSikap 
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iTindakan 

259 Insan 1 20 5 1 1500000 16,608 17,63024 21,15243 

260 Yanti 2 29 5 4 6000000 19,146 15,55181 15,99497 

261 
DANY 

iPRAKOSO 
1 23 4 3 10000000 16,453 11,2241 16,0146 

262 Emma 2 41 4 4 10000000 24,582 22,46134 23,14068 

263 Emma 2 41 4 4 10000000 24,582 22,46134 23,14068 

264 Naya 2 22 5 1 2000000 24,582 18,46025 20,62123 

265 arumydn 2 20 5 1 3000000 16,442 17,42946 17,25745 

266 Rizaldi 1 22 5 1 500000 17,436 17,42946 17,03061 

267 Faldy 1 21 5 1 2500000 22,056 11,95983 11,30118 

268 Raka iAldira 1 20 5 1 1500000 16,405 16,62717 15,19771 

269 Fajri 1 20 3 1 2000000 21,110 12,87911 15,07595 

270 
Reswara iPasca 

iParadisiaca 
1 21 5 1 1000000 24,582 22,46134 22,09108 

271 C 2 20 5 1 3500000 24,582 22,46134 21,06882 

272 
Adriansyah 

iAndra iKusuma 
1 20 5 1 1000000 22,152 16,08779 20,02686 

273 Farid iNF 1 20 5 1 1500000 16,573 15,89355 13,68232 

274 
Muhammad 

iHamdan iZulfa 
1 20 5 1 1000000 18,729 11,15652 19,91935 

275 kahim 1 21 5 1 15000000 20,116 14,34279 17,125 

276 
dionisius 

ipetrus inovanda 
1 21 5 1 3000000 20,907 12,84191 22,05785 

277 Arga imaulana 1 23 5 1 5000000 19,601 20,46861 17,25745 

278 nayo 2 22 5 1 1400000 22,285 22,46134 20,39439 

279 Endi iNurkholis 1 20 5 1 1500000 24,582 13,54617 18,23267 

280 Andini iWilda 2 21 5 1 2500000 21,135 16,6587 20,01923 
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Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
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iPengetahuan 
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iSikap 
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281 
Egi iPutra 

iDinata 
1 20 5 1 2000000 21,041 13,43573 16,49216 

282 Hafizh 1 20 5 1 3000000 23,337 16,10998 20,21207 

283 
Fikri ibadru 

isalam 
1 21 5 1 1000000 21,172 15,10794 20,1634 

284  1 20 5 1 8000000 22,306 9,675207 18,69222 

285 rumi iagustin 2 21 5 1 20000000 16,982 14,33912 17,89444 

286 
Yovi iDwinata 

iPranajaya 
1 20 5 1 2000000 19,601 11,90964 17,7459 

287 Citra 2 20 5 1 500000 19,411 15,07803 17,12307 

288 Harum iRahmi 2 21 5 1 1000000 17,436 14,29831 17,6702 

289 Ananditya 1 20 5 1 2000000 21,041 19,68222 20,01923 

290 Agung 1 20 3 1 5000000 13,528 15,11355 15,47089 

291 Gilang idirga 1 20 5 1 2500000 19,734 19,40875 18,99127 

292 Bimo iChandra 1 29 6 3 4000000 18,896 14,39267 16,18442 

293 Darojati 1 47 2 5 1500000 11,225 8,609285 9,458847 

294 Ningsih 2 50 1 5 1000000 10,194 9,492588 8,629806 

295 Agung iBakti 1 25 5 3 3500000 22,285 17,15989 16,98321 

296 Budi iDharma 1 26 5 3 3500000 22,570 16,11933 17,6702 

297 
Gibran 

iHadrian 
1 20 5 1 2000000 23,433 15,89355 14,07466 

298 Intan 2 20 5 1 3000000 23,433 18,91121 17,41578 

299 Wening 2 21 5 1 2500000 21,326 15,85641 16,84076 

300 Permata iI 2 20 5 1 2700000 21,041 17,42946 18,7198 

301 Prayoga iS 1 36 3 4 9000000 22,285 20,42747 17,6702 

302 Surendra 1 41 3 4 10000000 22,570 15,96011 15,75185 

303 Yodha 1 38 2 4 6000000 16,103 11,19474 16,20117 
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Jenis 

iKelamin 
Umur Pendidikan Pekerjaan Pendapatan/bulan 

i 
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iPengetahuan 
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iSikap 

Score 

iTindakan 

304 wahyudi 1 40 3 2 4000000 24,582 16,6587 16,43884 

305 Rahadyan 1 37 4 2 3800000 21,003 15,86575 16,72983 

306 Ningrum 2 49 2 5 2000000 16,103 14,39267 12,24216 

307  2 35 4 2 3500000 18,896 17,88041 16,1827 

308 Setyo iPerdana 1 32 5 3 5000000 24,582 16,83975 22,15164 

309 Gibran 1 24 3 4 5000000 22,285 16,83975 17,52166 

310 Bakti is 1 26 3 5 3000000 21,041 15,31703 14,66903 

311 Yudistiro 1 30 3 5 4000000 18,453 13,5405 11,46289 

312  2 35 6 3 7000000 24,582 22,46134 21,11921 

313 Jatmiko 1 28 5 4 10000000 16,844 14,50151 13,22847 

314 abimana 1 29 3 4 5000000 16,844 12,71764 12,4496 

315 Juna iA 1 32 3 5 3000000 16,844 13,53322 13,66557 

316 Bagaskoro 1 34 3 5 3000000 16,103 9,597354 10,45063 

317 yusron 1 21 5 1 2000000 18,151 12,0264 15,2157 

318 Emil iR.A 1 25 4 4 4500000 16,103 10,45901 9,490619 

319 Fajar iAris 1 26 3 5 3900000 13,592 9,596438 8,634883 

320 Arkaran iIkran 1 20 5 1 2000000 17,590 12,84191 12,24176 

321 Moh iIqbal 1 21 5 1 2000000 12,846 8,793124 8,464409 

322 Nurul iKusuma 2 21 5 1 3000000 24,582 19,47898 16,82401 

323 Mariana 2 28 5 3 4000000 21,041 13,5405 18,48881 

324 
Bangkit 

iSyaiful 
1 27 4 3 3000000 16,573 8,717727 10,76482 

325 Ammar iL 1 30 4 3 4300000 16,103 9,655699 10,60715 

326 Ninna iN 2 32 5 4 6000000 23,337 16,87513 14,76361 

327 Nidia irosalinna 2 29 5 4 5000000 19,759 15,06346 16,21921 

328 Ria iEndang 2 36 3 5 6000000 16,848 10,92701 13,33979 

329 Rafiq 1 25 3 4 3000000 15,605 8,793124 9,463924 
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330 
Anggraini 

iRahma 
2 25 4 4 6000000 21,041 11,17602 15,81689 

331 
Dewa iGede 

isatya 
1 18 3 1 2000000 16,573 12,0386 15,59459 

332 Bayu iN 1 20 5 1 1500000 15,605 7,805971 9,490619 

333 Sari iPahlawati 2 30 5 4 7000000 18,453 8,793124 10,8361 

334 Risa iOtari 2 29 4 4 5000000 20,009 11,02186 12,44441 

335 Nur iAfifah 2 27 4 4 5000000 15,542 10,36153 11,62056 

336 
Candra 

iMaulana 
1 24 6 1 4000000 18,453 15,89355 14,9041 

337 Arie iSulistyo 1 29 3 5 3000000 13,078 8,609285 10,60715 

338 Lina iDiani 2 30 5 2 3000000 22,285 11,24361 12,24216 

339 Irma ia 2 27 4 3 3000000 18,453 11,97934 13,38478 

340 Rahma iS 2 27 4 3 3000000 17,865 11,04394 11,58868 

341 Silvia 2 29 5 3 3500000 12,797 10,88087 12,44441 

342 Tiara iP 2 26 5 4 6000000 21,326 8,793124 11,58868 

343 Andila iAyu 2 21 5 1 3000000 21,422 11,24361 11,61497 

344 Sherly 2 20 5 1 3500000 18,453 15,06907 11,09893 

345 Akifa iAzahra 2 20 5 1 3000000 24,582 19,47898 19,68125 

346 Syamira 2 20 5 1 3500000 23,337 15,86202 15,81689 

347 Puspita iFitri 2 25 4 4 5000000 21,041 14,33345 13,82324 

348 Widya iA 2 24 5 4 4000000 15,590 11,72045 12,44441 

349 Putri 2 24 4 3 3000000 15,590 15,83422 16,18442 

350 Ina if 2 27 5 2 3000000 24,582 16,6587 16,43884 

351 Haryati iM 2 35 5 2 3000000 22,285 17,85848 20,62123 

352 Dinar iA 2 27 5 4 6000000 16,468 11,91284 13,82324 

353 Zalsa 2 20 5 1 3000000 16,573 12,10619 14,02078 
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354 Tesa 2 19 5 1 2500000 19,759 14,29831 13,82324 

355 Wulan iS 2 18 5 1 2500000 16,468 12,80477 13,07121 

356 Diah iv 2 20 5 1 2000000 18,834 13,5405 14,04837 

357 Maria iUlfa 2 25 3 4 6000000 13,592 10,41093 15,59265 

358 Emma iW 2 25 5 4 3500000 16,573 13,5405 15,49847 

359 Arfan iRaditya 1 24 5 4 9000000 17,590 13,5405 14,04837 

360 Naufal imurti 1 24 3 5 3000000 14,574 12,74541 12,21547 

361 helmi 1 30 3 5 3000000 14,623 13,5405 12,23221 

362 Yuda ia 1 28 3 3 2800000 17,817 12,80477 14,15929 

363 Arby iPanji 1 28 4 4 5000000 18,453 10,41093 13,66557 

364 Agus 1 35 3 5 3000000 19,734 8,813547 11,07224 

365 Abriari 1 40 2 5 2500000 10,202 5 9,24328 

366 Alief iBimatara 1 28 3 4 4000000 15,605 8,717727 10,36022 

367 Yudha 1 28 3 5 2000000 9,331 6,973985 10,89222 

368 Rudi is 1 34 5 2 4000000 15,605 9,676123 12,21547 

369 fajar ir 1 27 3 4 5000000 14,001 9,676123 16,93883 

370 Khatib 1 26 3 4 5000000 15,579 8,813547 15,80734 

371 fandy im 1 30 3 5 3000000 14,623 5 11,07224 

372 Saepudin 1 35 3 4 2500000 13,592 9,675207 10,55698 

373 David iR 1 24 5 3 3000000 16,573 7,931465 10,35981 

374 Ahmad 1 22 5 1 2000000 12,846 11,27351 12,21547 

375 Irvan 1 21 5 3 3000000 22,285 8,813547 14,04837 

376 Ananta 1 25 5 4 4000000 12,598 7,931465 11,38602 

377 syahrul ia 1 26 3 4 4000000 13,592 8,813547 13,66557 

378 Heri iAdi 1 27 4 4 6000000 16,573 9,676123 13,9174 

379 Wijaya 1 25 3 4 4000000 15,828 11,3411 13,66557 

380 Eri iw 1 29 3 4 4000000 12,846 9,675207 13,06166 
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381 Raihan 1 24 3 5 2000000 9,331 5,95748 11,54369 

382 juan 1 25 3 5 2500000 11,987 5,95748 12,21547 

383 Gege 1 25 4 3 3000000 16,573 11,24453 12,21547 

384 jusuf 1 30 5 2 3000000 19,124 18,40346 20,62123 

385 Rio 1 25 3 3 2400000 16,573 10,53778 11,38602 

386 Eko 1 29 3 5 2000000 12,846 6,943396 9,413754 

387 Satria 1 30 3 5 2000000 14,623 9,616861 14,04837 

388 Thomas iDavid 1 28 5 4 8000000 16,573 13,50322 11,38602 

389 Renni 2 27 5 3 3000000 19,697 11,05161 16,66308 

390 Wike 2 29 5 3 3200000 19,697 12,73719 16,66308 

391 Dewy is 2 26 4 3 3000000 19,697 12,67793 16,92729 

392 khansa 2 28 3 3 3000000 16,573 8,793124 16,66308 

393 Ajeng 2 28 5 4 8000000 17,436 8,687138 14,05791 

394 Perawati is 2 23 5 4 2000000 16,573 9,528851 14,04837 

395  2 25 2 3 2500000 16,573 11,24453 11,38602 

396 Linda ia 2 26 4 4 5000000 13,592 8,793124 13,20218 

397 Violeta 2 22 5 1 3000000 17,817 10,47944 14,04837 

398 Risa 2 25 5 3 2800000 22,285 10,47852 15,80734 

399 Rini 2 24 4 4 3000000 21,003 8,813547 16,66308 

400 caca 2 25 5 4 2000000 17,436 13,5405 14,04837 

401 narsih 2 41 5 2 3000000 24,582 15,86575 21,01589 

402 Alya 2 24 4 3 2000000 14,623 12,80477 16,66308 

403 larasati 2 21 5 1 2500000 21,003 16,63651 15,80734 

404 Naumi 2 20 5 1 2000000 18,453 11,3411 15,84447 

405 Dini iJuniati 2 23 4 3 2000000 18,453 12,80477 14,87652 

406 Desti 2 29 3 3 2400000 23,433 12,80477 14,02078 

407 Resmi iI 2 24 4 4 2000000 18,453 13,5405 13,07121 
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408 Listi 2 21 5 1 1500000 22,285 11,3411 13,07121 

409 indy 2 24 4 4 2000000 18,738 9,675207 16,31708 

410 Nabila 2 19 5 1 2000000 18,453 13,5405 15,72271 

411 lala 2 23 4 4 2000000 16,573 9,675207 14,99828 

412 Anisyaa 2 18 5 1 2000000 18,453 12,00146 15,84447 

413 erika 2 18 5 1 2500000 17,590 10,41093 15,84447 

414 Riska iS 2 23 5 3 2000000 13,592 9,675207 16,43884 

415 Danang 1 29 3 5 2000000 13,592 5,861659 13,07121 

416 prijal 1 30 3 4 6000000 16,454 9,676123 13,07121 

417 Zaldi 1 27 5 3 3400000 15,828 9,675207 14,9041 

418 irpan 1 27 3 4 4000000 16,573 13,5405 11,92798 

419 Andi 1 19 5 1 1500000 16,573 12,80477 15,84447 

420 rifky 1 23 5 3 3000000 13,592 9,675207 14,04837 

421 Erina 2 23 4 3 2500000 17,590 11,17602 14,9041 

422 soraya 2 26 5 3 3000000 14,608 10,45901 15,28927 

423 Abizar 1 22 4 3 2000000 21,003 10,47852 14,04837 

424 Aji iB 1 22 5 1 2000000 16,622 5,985916 14,9041 

425 Winda 2 23 5 4 2000000 21,422 11,9422 14,05791 

426 Dian iPuspita 2 20 5 1 3000000 22,285 12,84191 16,66308 

427 Yola 2 18 5 1 2000000 13,592 11,21425 14,9041 

428 fitri 2 18 5 1 2000000 16,573 15,1006 13,22887 

429 olvy 2 20 5 1 3000000 22,285 9,549713 15,84447 

430 Wahyu iAji 1 36 5 3 4000000 18,379 5 14,04837 

431 Syukron iFauzi 1 30 3 4 6000000 20,845 6,943396 13,20218 

432 
Alfina 

ifebriyanti 
2 31 5 2 3000000 24,582 5,95748 14,86697 

433 melinda 2 28 5 3 3000000 14,894 9,597354 15,24211 
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434 Imron ihadi 1 32 3 4 5000000 12,269 9,655699 13,07121 

435 Pratama iaziz 1 25 5 3 4000000 17,436 5 13,22847 

436 Khalul iusman 1 36 5 2 3400000 24,582 12,10619 15,49847 

437 
Agung 

igumelar 
1 27 4 3 3200000 16,573 12,10619 12,23221 

438 Najwa 2 36 6 2 5000000 24,582 17,42946 20,62123 

439 Sarah is 2 26 3 4 4000000 19,697 11,3411 13,07121 

440 iqball 1 19 5 1 2000000 22,285 8,793124 13,9174 

441 reza 1 19 5 1 1500000 18,453 11,3411 12,37273 

442 armam 1 19 5 1 1800000 16,573 12,10619 14,9041 

443 Lingga 1 29 5 4 12000000 15,579 9,675207 15,98692 

444 zahra iazahra 2 24 5 3 4500000 22,285 12,10619 14,05791 

445 Agus iagam 1 36 5 4 10000000 15,605 11,3411 15,13119 

446 alwi 1 26 4 3 3800000 16,573 9,675207 16,43884 

447 lily 2 20 5 1 2800000 13,592 9,675207 13,07121 

448 Alvian iN 1 31 6 3 7000000 17,590 11,17602 13,07121 

449 zaky 1 28 3 4 2400000 14,548 8,793124 16,92729 

450 Bima iA 1 21 4 5 3000000 17,590 9,675207 15,15748 

451 rino iw 1 25 3 5 3500000 16,104 12,90848 18,15865 

452 ridho 1 38 5 2 4500000 18,715 15,86936 16,18442 

453 alisya 2 14 2 1 500000 16,558 17,90322 20,85972 

454 adel 2 16 3 1 1000000 19,996 19,68197 19,83746 

455 rina 2 17 3 1 1600000 17,768 14,33551 15,30602 

456 aldi 1 17 3 1 1000000 15,817 17,7886 20,21207 

457 safa 2 16 2 1 1000000 18,895 20,68504 15,92214 

458 dila 2 26 3 3 3000000 18,729 18,68271 18,28305 

459 gita 2 26 5 5 2700000 16,717 17,88603 19,93358 
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460 vindia 2 27 3 5 3000000 20,749 15,23168 17,11496 

461 sania 2 28 3 5 3200000 17,602 15,24471 17,84749 

462 tita 2 36 3 5 6700000 18,820 12,67064 19,68125 

463 mely 2 38 3 5 8000000 20,907 20,41182 20,01923 

464 hendra 1 44 3 5 11000000 14,769 14,30398 15,92214 

465 ilham 1 40 5 3 13000000 20,845 14,45446 20,92261 

466 ferdy 1 33 4 3 5000000 20,020 16,86169 17,12307 

467 nita 2 43 4 2 7000000 19,876 17,09333 20,28344 

468 wilyam 1 47 6 5 12000000 19,876 19,68173 19,20062 

469 gina 2 31 4 2 5000000 21,326 18,8891 17,91211 

470 dina 2 35 3 2 3600000 22,189 18,67645 20,22263 

471 dina 2 35 3 2 3600000 22,189 18,67645 20,22263 

472 fira 2 36 3 3 8000000 22,031 19,43426 17,80116 

473 tiara 2 22 5 1 3000000 23,337 16,93168 19,17304 

474 aldey 1 21 5 1 2500000 18,980 19,43426 21,61026 

475 feby 2 29 5 3 6000000 20,907 18,66103 19,22342 

476 gina 2 17 3 1 1000000 18,619 19,40653 20,92028 

477 nindi 2 28 5 1 3000000 19,851 18,68271 18,11343 

478 bella 2 26 5 3 4000000 19,996 18,65117 20,92028 

479 adelia 2 27 5 3 4500000 19,851 20,48205 20,06961 

480 fery 1 27 5 2 5000000 22,127 20,6875 19,88785 

481 akbar 1 24 5 3 2000000 16,788 19,66003 22,20203 

482 bimo 1 28 5 3 6000000 22,127 19,45125 20,52744 

483 jeny 2 26 6 1 3000000 21,158 17,87669 18,93437 

484 azza 2 17 3 1 1000000 20,845 19,66878 19,88785 

485  2 44 5 3 15000000 22,127 20,6848 20,92028 
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Lampiran i2. iCluster iMembership 

Cluster iMembership i2 Cluster iMembership i3 Cluster iMembership i4 Cluster iMembership i5 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

1 2 2,05614 4,227712 1 1 2,26551 5,132536 1 1 2,48846 6,192433 1 1 1,83831 3,379384 

2 1 3,37427 11,3857 2 2 2,59461 6,732001 2 2 2,42722 5,891397 2 5 2,40099 5,764753 

3 1 2,55023 6,503673 3 2 2,42876 5,898875 3 2 1,80259 3,249331 3 5 1,84402 3,40041 

4 1 1,88013 3,534889 4 3 1,96634 3,866493 4 3 1,95087 3,805894 4 3 2,12956 4,535026 

5 2 2,20315 4,85387 5 1 2,17249 4,719713 5 1 2,24343 5,032978 5 4 2,34837 5,514842 

6 1 5,47847 30,01363 6 2 4,58296 21,00352 6 4 2,98857 8,931551 6 4 3,12902 9,790766 

7 1 2,32862 5,422471 7 3 2,1211 4,499065 7 3 2,21281 4,896528 7 3 1,89326 3,584433 

8 2 1,88172 3,54087 8 1 2,21554 4,908617 8 3 2,34475 5,497853 8 1 1,24081 1,539609 

9 2 2,17101 4,713284 9 1 2,46455 6,074007 9 3 2,522 6,360484 9 1 1,70357 2,902151 

10 1 2,83108 8,015014 10 2 2,39412 5,731811 10 2 1,86512 3,478673 10 5 1,85877 3,455026 

11 1 1,67631 2,810015 11 3 1,36892 1,873942 11 3 1,50095 2,252851 11 3 1,05209 1,106893 

12 1 2,83108 8,015014 12 2 2,39412 5,731811 12 2 1,86512 3,478673 12 5 1,85877 3,455026 

13 1 2,29053 5,246528 13 3 2,08827 4,360872 13 3 2,18655 4,781001 13 3 1,84852 3,417026 

14 2 1,49057 2,221799 14 1 1,58156 2,501332 14 1 1,73217 3,000413 14 1 1,70375 2,902764 

15 2 2,58761 6,695726 15 1 2,79722 7,82444 15 1 2,98943 8,936692 15 1 2,27735 5,186323 

16 1 1,85419 3,438021 16 3 2,47481 6,124685 16 2 2,23396 4,990577 16 3 2,035 4,141225 

17 1 3,09192 9,559969 17 2 2,61743 6,85094 17 2 2,82942 8,005618 17 5 2,87894 8,288296 

18 1 3,0413 9,249506 18 2 1,79861 3,234998 18 2 2,21572 4,909415 18 5 2,19705 4,827029 

19 1 1,95582 3,825232 19 3 1,17261 1,375014 19 3 1,08714 1,181873 19 1 1,43803 2,06793 

20 1 4,77762 22,82565 20 2 3,31175 10,96769 20 2 3,13539 9,83067 20 5 3,07787 9,473284 

21 1 1,56652 2,453985 21 3 1,2776 1,632262 21 3 1,27309 1,620758 21 3 1,35842 1,845305 

22 2 2,04812 4,194796 22 3 1,39956 1,958768 22 3 1,22268 1,494946 22 1 0,95703 0,915906 

23 2 1,86523 3,479083 23 3 1,6992 2,887281 23 3 1,51686 2,300864 23 1 0,73434 0,539255 

24 1 1,97987 3,919885 24 3 1,44272 2,081441 24 3 1,39097 1,934798 24 3 1,63279 2,666003 

25 2 2,08303 4,339014 25 3 2,30073 5,293359 25 3 2,13432 4,555322 25 1 1,336 1,784896 

26 1 1,72067 2,960705 26 3 0,89795 0,806314 26 3 0,81045 0,656829 26 3 1,31212 1,721659 
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Cluster iMembership i2 Cluster iMembership i3 Cluster iMembership i4 Cluster iMembership i5 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

27 2 2,14797 4,613775 27 3 1,81461 3,292809 27 3 1,68645 2,844114 27 1 1,32957 1,767756 

28 1 2,00126 4,005042 28 3 1,16855 1,365509 28 3 1,04328 1,088433 28 1 1,21321 1,471879 

29 1 1,54306 2,381034 29 3 0,83181 0,691908 29 3 0,87315 0,762391 29 3 1,00533 1,010688 

30 1 2,10243 4,420212 30 3 1,31416 1,727017 30 3 1,18631 1,407331 30 1 1,27326 1,621191 

31 1 1,61167 2,59748 31 3 1,23193 1,517652 31 3 1,30962 1,715105 31 3 1,10979 1,231634 

32 2 1,8714 3,502138 32 3 1,97302 3,892808 32 3 1,79894 3,236185 32 1 0,89335 0,798074 

33 1 1,96365 3,855921 33 3 1,34387 1,805987 33 3 1,24182 1,542117 33 1 1,50657 2,269753 

34 1 2,90802 8,45658 34 2 1,14514 1,311346 34 2 1,56526 2,450039 34 5 1,51369 2,291257 

35 1 1,33233 1,775103 35 3 0,60805 0,369725 35 3 0,65038 0,422994 35 3 0,7656 0,586143 

36 1 2,31341 5,351866 36 3 2,26232 5,118092 36 3 2,38053 5,666923 36 3 1,97867 3,915135 

37 1 2,17293 4,721625 37 3 2,03959 4,159927 37 3 2,13169 4,544102 37 3 1,83919 3,38262 

38 1 2,45911 6,047222 38 2 2,07992 4,326067 38 2 2,06711 4,272944 38 5 2,06442 4,26183 

39 1 1,55061 2,404391 39 3 1,18016 1,392778 39 3 1,32781 1,763079 39 3 0,79837 0,637395 

40 1 1,59996 2,559872 40 3 1,34029 1,796377 40 3 1,46486 2,145815 40 3 1,077 1,159929 

41 1 1,74234 3,035749 41 3 1,13103 1,279229 41 3 1,12993 1,276742 41 3 1,24218 1,543011 

42 1 1,42807 2,039384 42 3 0,95797 0,917707 42 3 1,03298 1,067048 42 3 0,86193 0,742923 

43 1 1,64118 2,693472 43 3 1,40728 1,980437 43 3 1,53278 2,349415 43 3 1,2168 1,480602 

44 1 1,49715 2,241458 44 3 1,15629 1,337007 44 3 1,30427 1,70112 44 3 0,78699 0,619353 

45 1 1,54031 2,372555 45 3 1,04251 1,086827 45 3 1,18377 1,401311 45 3 0,78589 0,617623 

46 1 1,62508 2,640885 46 3 0,90829 0,824991 46 3 0,95519 0,912388 46 3 1,04498 1,091983 

47 1 1,9026 3,619887 47 3 1,82007 3,312655 47 3 1,99413 3,976554 47 3 1,30731 1,709059 

48 1 1,62733 2,648203 48 3 0,62829 0,394748 48 3 0,6131 0,375892 48 3 0,90885 0,826008 

49 1 2,2004 4,84176 49 3 2,22727 4,960732 49 3 2,22579 4,954141 49 3 2,30711 5,322757 

50 1 1,74398 3,041466 50 3 1,76977 3,132086 50 3 1,89443 3,588865 50 3 1,39409 1,943487 

51 1 1,30962 1,715105 51 3 1,81518 3,294878 51 3 1,88977 3,571231 51 3 1,71963 2,957127 

52 1 1,46662 2,150974 52 3 1,14797 1,317835 52 3 1,31534 1,730119 52 3 0,72184 0,521053 

53 2 2,0025 4,010006 53 3 1,37852 1,900317 53 3 1,20133 1,443194 53 1 0,83132 0,691093 

54 1 1,85121 3,426978 54 3 1,69758 2,881778 54 3 1,86067 3,462093 54 3 1,23309 1,520511 

55 1 1,42897 2,041955 55 3 0,80174 0,642787 55 3 0,79895 0,638321 55 3 1,10018 1,210396 
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56 1 2,00373 4,014934 56 2 1,95737 3,831297 56 2 1,48315 2,199734 56 5 1,55614 2,421572 

57 1 1,53451 2,354721 57 3 0,87106 0,758746 57 3 0,78952 0,623342 57 3 1,2784 1,634307 

58 1 2,01359 4,054545 58 3 2,25554 5,087461 58 3 2,23173 4,980619 58 1 2,24806 5,053774 

59 2 1,98848 3,954053 59 3 1,53395 2,353003 59 3 1,35233 1,828796 59 1 0,85738 0,7351 

60 2 1,93669 3,750768 60 1 2,28253 5,209943 60 3 2,30666 5,32068 60 1 1,30024 1,690624 

61 1 2,37606 5,645661 61 3 2,36762 5,605624 61 3 2,49539 6,226971 61 3 2,00532 4,021308 

62 1 1,36158 1,8539 62 3 0,79162 0,626662 62 3 0,90279 0,81503 62 3 0,65817 0,433188 

63 1 1,97005 3,881097 63 3 1,1488 1,319741 63 3 1,09546 1,200033 63 3 1,5131 2,289472 

64 1 1,84693 3,41115 64 3 1,506 2,268036 64 3 1,63075 2,659346 64 3 1,15711 1,338904 

65 1 1,7447 3,043978 65 3 1,4821 2,19662 65 3 1,6271 2,647454 65 3 1,09687 1,203124 

66 1 2,10576 4,434225 66 3 1,25664 1,579144 66 3 1,14412 1,309011 66 1 1,33588 1,784575 

67 1 1,6768 2,811658 67 3 0,83458 0,696524 67 3 0,78586 0,617576 67 3 1,22608 1,503272 

68 2 2,18223 4,762128 68 3 1,99149 3,966032 68 3 1,86067 3,462093 68 1 1,40474 1,973294 

69 1 2,76356 7,637264 69 3 2,58626 6,688741 69 3 2,70973 7,342637 69 3 2,21957 4,926491 

70 2 1,96859 3,875347 70 3 1,54372 2,383071 70 3 1,39852 1,955858 70 1 1,02443 1,049457 

71 1 1,65847 2,750523 71 3 0,79781 0,636501 71 3 0,69053 0,476832 71 3 1,28557 1,65269 

72 1 2,85646 8,159364 72 3 2,86147 8,188011 72 3 3,00672 9,040365 72 3 2,43692 5,938579 

73 1 3,19931 10,23558 73 2 2,77162 7,681877 73 2 2,45652 6,034491 73 5 2,45321 6,018239 

74 2 2,26929 5,149677 74 1 2,55848 6,54582 74 3 2,38989 5,711574 74 1 1,56031 2,434567 

75 1 1,97753 3,910625 75 3 2,07861 4,32062 75 3 2,26133 5,113613 75 3 1,55128 2,40647 

76 1 1,57766 2,489011 76 3 1,52169 2,31554 76 3 1,64061 2,691601 76 3 1,17874 1,389428 

77 1 1,61674 2,613848 77 3 0,96197 0,925386 77 3 1,05969 1,122943 77 3 0,89346 0,798271 

78 1 3,94323 15,54906 78 2 2,92926 8,580564 78 4 2,06466 4,262821 78 4 2,2266 4,957748 

79 1 1,81903 3,30887 79 3 1,18965 1,415267 79 3 1,25803 1,582639 79 3 1,19906 1,437745 

80 1 1,64081 2,692257 80 3 0,85439 0,729982 80 3 0,81146 0,658467 80 3 1,22578 1,502537 

81 1 1,49219 2,226631 81 3 1,17209 1,373795 81 3 1,30765 1,709949 81 3 0,81565 0,665285 

82 1 1,8126 3,285519 82 3 0,89007 0,792225 82 3 0,84854 0,72002 82 3 1,23457 1,524163 

83 2 3,19389 10,20093 83 2 2,68502 7,209332 83 2 2,53705 6,436623 83 5 2,47763 6,13865 

84 2 2,98211 8,89298 84 2 3,01142 9,06865 84 2 2,76797 7,661658 84 5 2,75325 7,580386 



87 

 

Cluster iMembership i2 Cluster iMembership i3 Cluster iMembership i4 Cluster iMembership i5 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

85 1 1,52922 2,338514 85 3 1,93267 3,735213 85 3 1,99647 3,985892 85 3 1,87365 3,510564 

86 1 3,22217 10,38238 86 2 2,42634 5,887126 86 2 2,15178 4,630157 86 5 2,13367 4,552548 

87 1 1,52191 2,31621 87 3 1,22081 1,490377 87 3 1,374 1,887876 87 3 0,80198 0,643172 

88 2 2,03709 4,149736 88 3 2,00853 4,034193 88 3 1,85587 3,444253 88 1 1,15936 1,344116 

89 2 2,67125 7,135577 89 1 2,52111 6,355996 89 1 2,38297 5,678546 89 2 2,14671 4,608364 

90 2 2,15035 4,624005 90 3 1,46407 2,143501 90 3 1,33169 1,773398 90 1 1,18546 1,405315 

91 1 1,48282 2,198755 91 3 0,88604 0,785067 91 3 0,96758 0,936211 91 3 0,81872 0,670302 

92 1 1,25356 1,571413 92 3 0,43414 0,188478 92 3 0,53926 0,290801 92 3 0,55787 0,311219 

93 2 2,21527 4,907421 93 3 1,9137 3,662248 93 3 1,75077 3,065196 93 1 1,27821 1,633821 

94 1 1,27146 1,616611 94 3 0,7478 0,559205 94 3 0,81725 0,667898 94 3 0,73423 0,539094 

95 1 1,50551 2,26656 95 3 0,94375 0,890664 95 3 1,08024 1,166918 95 3 0,73311 0,53745 

96 2 3,05823 9,352771 96 1 3,0455 9,27507 96 1 3,09938 9,606156 96 1 3,36434 11,31878 

97 1 3,63133 13,18656 97 2 3,23985 10,49663 97 2 2,95527 8,733621 97 5 2,96022 8,762902 

98 2 2,31896 5,377575 98 1 2,59842 6,751786 98 3 2,47575 6,129338 98 1 1,63973 2,688714 

99 1 1,46285 2,13993 99 3 0,64847 0,420513 99 3 0,58305 0,339947 99 3 1,04461 1,09121 

100 1 2,28683 5,229591 100 3 2,27098 5,15735 100 3 2,44956 6,000344 100 3 1,7446 3,043629 

101 1 1,31293 1,723785 101 3 0,7713 0,594904 101 3 0,87325 0,762566 101 3 0,68219 0,465383 

102 2 1,93907 3,759992 102 3 2,16689 4,695412 102 3 1,99781 3,991245 102 1 1,07214 1,149484 

103 1 1,81782 3,30447 103 3 1,61644 2,612878 103 3 1,74947 3,060645 103 3 1,22743 1,506584 

104 1 1,51355 2,290834 104 3 0,56493 0,319146 104 3 0,58569 0,343033 104 3 0,84903 0,720852 

105 1 1,79713 3,229676 105 3 1,65308 2,732673 105 3 1,82666 3,336687 105 3 1,17059 1,370281 

106 1 3,91962 15,36342 106 2 2,07762 4,316505 106 2 2,49541 6,227071 106 5 2,4124 5,819674 

107 1 1,94783 3,794042 107 3 1,67672 2,81139 107 3 1,80343 3,25236 107 3 1,48201 2,196354 

108 1 1,65965 2,754438 108 3 0,80096 0,641537 108 3 0,78971 0,623642 108 3 1,12083 1,25626 

109 1 1,34846 1,818344 109 3 1,93429 3,741478 109 3 2,03281 4,132316 109 3 1,71054 2,925947 

110 1 5,34538 28,57309 110 2 3,87427 15,00997 110 4 3,39282 11,51123 110 4 3,54008 12,53217 

111 1 1,75496 3,079885 111 3 1,71468 2,940128 111 3 1,88353 3,547685 111 3 1,2806 1,639936 

112 1 1,42632 2,034389 112 3 1,1908 1,418005 112 3 1,33513 1,782572 112 3 0,87028 0,757387 

113 1 1,82612 3,334714 113 3 1,7037 2,902594 113 3 1,86953 3,495142 113 3 1,21268 1,470593 
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114 1 2,25852 5,100913 114 2 2,2872 5,231284 114 4 1,89633 3,596067 114 4 1,77998 3,168329 

115 2 1,90685 3,636077 115 3 1,31821 1,737678 115 3 1,14351 1,307615 115 1 0,76145 0,579806 

116 1 2,08405 4,343264 116 3 2,07379 4,300605 116 3 2,08518 4,347976 116 3 2,13982 4,57883 

117 1 1,95582 3,825232 117 3 1,17261 1,375014 117 3 1,08714 1,181873 117 1 1,43803 2,06793 

118 1 2,1802 4,753272 118 3 2,29492 5,266658 118 3 2,43235 5,916327 118 3 1,96203 3,849562 

119 2 1,7926 3,213415 119 3 1,60976 2,591327 119 3 1,43678 2,064337 119 1 0,71667 0,513616 

120 1 1,31293 1,723785 120 3 0,7713 0,594904 120 3 0,87325 0,762566 120 3 0,68219 0,465383 

121 1 4,05049 16,40647 121 2 3,2312 10,44065 121 2 2,88238 8,308114 121 5 2,82859 8,000921 

122 1 1,50005 2,25015 122 3 1,3947 1,945188 122 3 1,47854 2,186081 122 3 1,27845 1,634434 

123 1 1,41388 1,999057 123 3 1,00962 1,019333 123 3 1,10885 1,229548 123 3 0,83997 0,70555 

124 2 2,05257 4,213044 124 3 1,45099 2,105372 124 3 1,30022 1,690572 124 1 1,05145 1,105547 

125 1 1,58549 2,513779 125 3 0,91814 0,842981 125 3 0,96447 0,930202 125 3 1,07355 1,15251 

126 1 1,44455 2,086725 126 3 0,91943 0,845352 126 3 1,02946 1,059788 126 3 0,83567 0,698344 

127 2 1,82222 3,320486 127 1 1,70558 2,909003 127 1 1,59686 2,549962 127 2 1,49155 2,224721 

128 1 3,02159 9,130006 128 2 1,49924 2,247721 128 2 1,73704 3,017308 128 5 1,6822 2,829797 

129 2 1,97477 3,899717 129 3 1,56859 2,460475 129 3 1,40062 1,961736 129 1 0,9357 0,875534 

130 1 3,03807 9,229869 130 2 2,58946 6,705303 130 2 2,13965 4,578102 130 5 2,13775 4,569975 

131 1 1,48689 2,210842 131 3 1,51124 2,283846 131 3 1,67575 2,808138 131 3 1,03012 1,061147 

132 1 1,83214 3,356737 132 3 1,10598 1,223192 132 3 1,07482 1,155238 132 3 1,40017 1,960476 

133 1 1,55914 2,430918 133 3 0,98657 0,97332 133 3 1,06938 1,143574 133 3 1,00439 1,008799 

134 1 2,26811 5,144323 134 3 1,64409 2,703032 134 3 1,51868 2,306389 134 1 1,55421 2,415569 

135 1 1,28024 1,639014 135 3 0,77035 0,593439 135 3 0,89004 0,792171 135 3 0,66506 0,442305 

136 1 2,8317 8,018525 136 2 2,72845 7,444439 136 2 2,17334 4,723407 136 5 2,21727 4,916286 

137 1 2,28683 5,229591 137 3 2,27098 5,15735 137 3 2,44956 6,000344 137 3 1,7446 3,043629 

138 1 1,53181 2,346442 138 3 1,33539 1,783266 138 3 1,46384 2,142828 138 3 0,98017 0,960733 

139 2 3,06753 9,40974 139 2 2,56301 6,56902 139 2 2,39807 5,75074 139 5 2,3436 5,492461 

140 1 3,32709 11,06953 140 2 2,29383 5,261656 140 2 2,09452 4,387014 140 5 2,03192 4,128699 

141 1 3,92622 15,4152 141 2 2,50898 6,294981 141 4 1,91847 3,680527 141 4 2,11308 4,465107 

142 2 4,28829 18,38943 142 1 4,06408 16,51675 142 1 3,85259 14,84245 142 2 3,4146 11,65949 



89 

 

Cluster iMembership i2 Cluster iMembership i3 Cluster iMembership i4 Cluster iMembership i5 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

Case 

iNumber 
Cluster Distance D^2 

143 1 1,45819 2,126318 143 3 1,17275 1,375343 143 3 1,29524 1,677647 143 3 0,8763 0,767902 

144 1 2,8142 7,919722 144 2 2,03492 4,140899 144 2 2,03034 4,122281 144 5 2,0341 4,137563 

145 1 3,10882 9,664762 145 2 2,39092 5,716498 145 2 2,20927 4,880874 145 5 2,19035 4,797633 

146 2 3,62705 13,15549 146 2 3,01225 9,07365 146 2 3,00963 9,057873 146 5 3,02239 9,134841 

147 1 4,16594 17,35506 147 2 2,62383 6,884484 147 4 2,15513 4,644585 147 4 2,31738 5,37025 

148 1 1,60554 2,577759 148 3 0,78752 0,620188 148 3 0,80496 0,647961 148 3 1,03681 1,074975 

149 1 3,3417 11,16696 149 2 2,80098 7,845489 149 2 2,40916 5,804052 149 5 2,38683 5,696957 

150 2 5,55318 30,83781 150 2 5,58828 31,22887 150 4 3,63407 13,20646 150 4 3,57018 12,74619 

151 1 2,41769 5,845225 151 2 1,771 3,136441 151 2 1,68479 2,838517 151 5 1,65097 2,725702 

152 1 1,89362 3,585797 152 3 1,00065 1,0013 152 3 0,84608 0,715851 152 1 1,2025 1,446006 

153 2 1,96859 3,875347 153 3 1,54372 2,383071 153 3 1,39852 1,955858 153 1 1,02443 1,049457 

154 1 4,34612 18,88876 154 2 3,31891 11,01516 154 2 3,07674 9,466329 154 5 3,01812 9,109048 

155 1 2,72716 7,437402 155 2 1,87169 3,503223 155 2 1,36972 1,876133 155 5 1,35185 1,827498 

156 1 3,61765 13,08739 156 2 2,39296 5,726258 156 2 2,41965 5,854706 156 5 2,37986 5,663734 

157 1 3,14499 9,890962 157 2 1,61839 2,619186 157 2 2,02423 4,097507 157 5 1,98496 3,940066 

158 1 1,26928 1,611072 158 3 0,90937 0,826954 158 3 1,02378 1,048125 158 3 0,69397 0,481594 

159 1 1,77736 3,159009 159 2 1,28111 1,641243 159 2 1,01554 1,031321 159 5 1,06056 1,124788 

160 1 2,82699 7,991872 160 2 2,60333 6,777327 160 2 2,57611 6,636343 160 5 2,57751 6,643558 

161 1 1,39167 1,936745 161 3 0,93943 0,882529 161 3 1,06087 1,125445 161 3 0,70018 0,490252 

162 1 2,6697 7,127298 162 2 2,51809 6,340777 162 2 2,23101 4,977406 162 5 2,23783 5,007883 

163 1 4,13277 17,07979 163 2 4,07167 16,5785 163 4 2,84851 8,114009 163 4 2,84688 8,104726 

164 1 3,3191 11,01642 164 2 2,42438 5,877618 164 2 2,15485 4,643379 164 5 2,16708 4,696236 

165 1 2,16516 4,687918 165 2 1,3577 1,843349 165 2 0,89577 0,802404 165 5 0,88231 0,778471 

166 1 2,53078 6,404847 166 2 1,59761 2,552358 166 2 1,27355 1,62193 166 5 1,26986 1,612544 

167 1 3,01064 9,063953 167 2 1,99718 3,988728 167 2 2,08744 4,357406 167 5 2,06159 4,250153 

168 1 1,80058 3,242088 168 3 1,69097 2,85938 168 3 1,85621 3,445516 168 3 1,19644 1,431469 

169 1 2,49059 6,203039 169 2 2,04895 4,198196 169 2 1,81618 3,29851 169 5 1,83436 3,364877 

170 1 2,54728 6,488635 170 2 2,30463 5,311319 170 2 2,1687 4,70326 170 5 2,1844 4,771603 

171 1 1,5244 2,323795 171 3 0,93582 0,875759 171 3 1,03265 1,066366 171 3 0,82452 0,679833 
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172 1 1,60278 2,568904 172 3 0,69699 0,485795 172 3 0,63988 0,409446 172 3 1,04758 1,097424 

173 1 4,50082 20,25738 173 2 3,92228 15,38428 173 4 2,82345 7,97187 173 4 2,80659 7,876947 

174 1 3,11706 9,716063 174 2 2,38338 5,6805 174 2 1,9505 3,80445 174 5 1,93882 3,759023 

175 2 1,78586 3,189296 175 3 1,64384 2,70221 175 3 1,55826 2,428174 175 1 1,30573 1,704931 

176 1 2,33884 5,470173 176 2 2,40259 5,772439 176 2 2,11819 4,486729 176 5 2,12781 4,527575 

177 1 2,80832 7,886661 177 2 1,74661 3,050646 177 2 1,43644 2,06336 177 5 1,43692 2,064739 

178 1 3,90765 15,26973 178 2 3,10528 9,642764 178 2 2,81446 7,921185 178 5 2,78744 7,769822 

179 1 1,78996 3,203957 179 3 1,31243 1,722473 179 3 1,38454 1,916951 179 3 1,276 1,628176 

180 1 3,56845 12,73384 180 2 2,60713 6,797127 180 2 2,34135 5,48192 180 5 2,32069 5,385602 

181 1 3,57458 12,77762 181 2 2,41166 5,816104 181 2 2,46188 6,060853 181 5 2,42218 5,866956 

182 2 2,09796 4,401436 182 3 1,71 2,9241 182 3 1,55009 2,402779 182 1 1,11327 1,23937 

183 1 1,86246 3,468757 183 3 1,68322 2,83323 183 3 1,85565 3,443437 183 3 1,25013 1,562825 

184 1 1,52228 2,317336 184 2 1,57936 2,494378 184 2 1,78582 3,189153 184 5 1,82434 3,328216 

185 1 1,79367 3,217252 185 3 1,46339 2,14151 185 3 1,55453 2,416564 185 3 1,22948 1,511621 

186 2 2,66807 7,118598 186 2 2,26884 5,147635 186 2 2,40379 5,778206 186 5 2,3491 5,518271 

187 2 2,66807 7,118598 187 2 2,26884 5,147635 187 2 2,40379 5,778206 187 5 2,3491 5,518271 

188 1 2,40673 5,792349 188 2 1,8023 3,248285 188 2 1,47355 2,17135 188 5 1,45027 2,103283 

189 1 1,43959 2,072419 189 3 1,25928 1,585786 189 3 1,42194 2,021913 189 3 0,80369 0,645918 

190 1 3,22448 10,39727 190 2 2,04501 4,182066 190 2 2,14967 4,621081 190 5 2,08593 4,351104 

191 1 5,82915 33,97899 191 2 4,80948 23,1311 191 4 4,29884 18,48003 191 4 4,36878 19,08624 

192 2 2,004 4,016016 192 1 2,14328 4,593649 192 1 2,23822 5,009629 192 1 2,13965 4,578102 

193 1 2,15116 4,627489 193 3 2,24139 5,023829 193 3 2,25283 5,075243 193 3 2,30482 5,312195 

194 2 2,71952 7,395789 194 1 2,6369 6,953242 194 1 2,50377 6,268864 194 2 2,29892 5,285033 

195 1 2,80079 7,844425 195 3 2,65734 7,061456 195 3 2,79065 7,787727 195 3 2,26694 5,139017 

196 1 2,2071 4,87129 196 3 2,56208 6,564254 196 3 2,67704 7,166543 196 3 2,27942 5,195756 

197 2 1,80118 3,244249 197 1 1,86501 3,478262 197 1 1,83021 3,349669 197 2 1,86939 3,494619 

198 1 2,49942 6,2471 198 3 2,59049 6,710638 198 3 2,6489 7,016671 198 3 2,43308 5,919878 

199 1 2,2678 5,142917 199 3 2,55339 6,5198 199 3 2,6486 7,015082 199 3 2,30517 5,313809 

200 1 2,6239 6,884851 200 3 2,82406 7,975315 200 3 2,96502 8,791344 200 3 2,45798 6,041666 
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201 1 2,52914 6,396549 201 3 2,77984 7,72751 201 3 2,91939 8,522838 201 3 2,39828 5,751747 

202 1 2,80356 7,859949 202 3 3,10329 9,630409 202 3 3,25564 10,59919 202 3 2,66627 7,108996 

203 1 2,46607 6,081501 203 2 2,83922 8,06117 203 2 2,53105 6,406214 203 5 2,55779 6,54229 

204 1 1,91461 3,665731 204 2 2,57695 6,640671 204 2 2,25669 5,09265 204 3 2,16827 4,701395 

205 1 1,51531 2,296164 205 3 1,14613 1,313614 205 3 1,31301 1,723995 205 3 0,72236 0,521804 

206 2 1,66203 2,762344 206 1 1,68997 2,855999 206 1 1,65429 2,736675 206 2 1,66322 2,766301 

207 1 2,28563 5,224104 207 3 2,31343 5,351958 207 3 2,31866 5,376184 207 3 2,36405 5,588732 

208 1 4,4577 19,87109 208 2 3,2478 10,5482 208 4 2,41119 5,813837 208 4 2,54603 6,482269 

209 2 2,12416 4,512056 209 1 2,21935 4,925514 209 1 2,19379 4,812715 209 2 2,19494 4,817762 

210 2 0,93023 0,865328 210 1 0,94562 0,894197 210 1 1,08223 1,171222 210 2 1,55311 2,412151 

211 2 2,41211 5,818275 211 3 2,3674 5,604583 211 3 2,28774 5,233754 211 1 2,28633 5,227305 

212 2 1,16134 1,348711 212 1 1,38169 1,909067 212 1 1,50367 2,261023 212 1 1,48263 2,198192 

213 2 1,18909 1,413935 213 1 1,40663 1,978608 213 1 1,64848 2,717486 213 1 1,26914 1,610716 

214 1 1,2372 1,530664 214 3 1,47907 2,187648 214 3 1,44008 2,07383 214 1 1,5915 2,532872 

215 1 1,32608 1,758488 215 3 1,58842 2,523078 215 3 1,59024 2,528863 215 3 1,76984 3,132334 

216 2 1,67089 2,791873 216 3 1,69466 2,871873 216 3 1,6479 2,715574 216 1 1,74477 3,044222 

217 2 2,74385 7,528713 217 1 2,91897 8,520386 217 1 3,11562 9,707088 217 1 2,50268 6,263407 

218 1 1,50232 2,256965 218 3 0,95543 0,912846 218 3 1,04675 1,095686 218 3 0,85987 0,739376 

219 1 1,6596 2,754272 219 3 1,03147 1,06393 219 3 0,94407 0,891268 219 1 1,37665 1,895165 

220 1 2,02998 4,120819 220 2 1,66629 2,776522 220 2 1,96493 3,86095 220 5 2,01782 4,071598 

221 2 2,30588 5,317083 221 3 2,29592 5,271249 221 3 2,17126 4,71437 221 1 1,66267 2,764472 

222 1 1,39049 1,933462 222 2 1,47817 2,184987 222 2 1,6668 2,778222 222 5 1,73292 3,003012 

223 1 1,20931 1,462431 223 3 1,91943 3,684212 223 2 1,72925 2,990306 223 3 1,65073 2,72491 

224 1 1,35456 1,834833 224 3 0,753 0,567009 224 3 0,74007 0,547704 224 3 1,01548 1,0312 

225 2 2,05279 4,213947 225 3 1,77127 3,137397 225 3 1,64918 2,719795 225 1 1,28677 1,655777 

226 1 2,12787 4,527831 226 3 1,37682 1,895633 226 3 1,26428 1,598404 226 1 1,29291 1,671616 

227 1 1,52241 2,317732 227 2 1,86684 3,485092 227 2 1,84875 3,417877 227 5 1,89848 3,604226 

228 1 1,01889 1,038137 228 3 0,87176 0,759965 228 3 0,87758 0,770147 228 3 1,14835 1,318708 

229 2 3,58573 12,85746 229 1 3,53807 12,51794 229 4 3,14369 9,882787 229 4 3,01978 9,119071 
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230 2 2,26029 5,108911 230 3 1,68894 2,852518 230 3 1,56484 2,448724 230 1 1,37852 1,900317 

231 1 3,47008 12,04146 231 2 2,29172 5,251981 231 4 2,38364 5,68174 231 4 2,39242 5,723673 

232 1 1,13636 1,291314 232 3 0,68903 0,474762 232 3 0,74715 0,558233 232 3 0,80895 0,6544 

233 1 2,10891 4,447501 233 3 1,36721 1,869263 233 3 1,24446 1,548681 233 1 1,22691 1,505308 

234 2 1,66152 2,760649 234 1 1,36531 1,864071 234 1 1,13569 1,289792 234 2 0,7788 0,606529 

235 1 3,60298 12,98146 235 2 2,26951 5,150676 235 4 1,51767 2,303322 235 4 1,5297 2,339982 

236 2 1,84946 3,420502 236 3 2,15124 4,627834 236 3 1,9676 3,87145 236 1 0,89553 0,801974 

237 1 4,45436 19,84132 237 2 3,09803 9,59779 237 4 2,21246 4,894979 237 4 2,32513 5,40623 

238 2 1,83526 3,368179 238 1 2,20189 4,84832 238 3 2,14469 4,599695 238 1 0,99592 0,991857 

239 1 1,878 3,526884 239 3 1,24902 1,560051 239 3 1,10372 1,218198 239 1 1,03362 1,06837 

240 1 1,68534 2,840371 240 3 0,94859 0,899823 240 3 0,80252 0,644038 240 1 1,28127 1,641653 

241 1 3,01366 9,082147 241 2 2,14627 4,606475 241 2 2,02342 4,094228 241 5 2,04558 4,184398 

242 1 1,55455 2,416626 242 3 0,75255 0,566332 242 3 0,65432 0,428135 242 3 1,23313 1,52061 

243 1 1,58012 2,496779 243 3 1,64439 2,704018 243 3 1,62839 2,651654 243 3 1,82996 3,348754 

244 1 1,33928 1,793671 244 3 1,01084 1,021798 244 3 1,14842 1,318868 244 3 0,82726 0,684359 

245 1 1,12018 1,254803 245 3 0,56024 0,313869 245 3 0,5542 0,307138 245 3 0,84499 0,714008 

246 1 1,09649 1,20229 246 3 0,90531 0,819586 246 3 0,96971 0,940337 246 3 0,87188 0,760175 

247 2 2,15535 4,645534 247 1 2,39035 5,713773 247 1 2,61075 6,816016 247 1 1,83678 3,373761 

248 1 1,40485 1,973604 248 3 0,70852 0,502001 248 3 0,62207 0,386971 248 3 1,15578 1,335827 

249 1 1,84115 3,389833 249 3 2,05923 4,240428 249 3 2,00934 4,037447 249 1 1,80913 3,272951 

250 1 2,00219 4,008765 250 2 1,11553 1,244407 250 2 1,28774 1,658274 250 5 1,33167 1,773345 

251 2 1,92261 3,696429 251 1 1,97699 3,908489 251 1 1,99349 3,974002 251 2 2,13169 4,544102 

252 2 2,74548 7,53766 252 2 2,24672 5,047751 252 4 2,41029 5,809498 252 4 2,27879 5,192884 

253 1 3,77555 14,25478 253 2 2,53981 6,450635 253 4 1,86715 3,486249 253 4 1,9876 3,950554 

254 1 1,09616 1,201567 254 3 1,60618 2,579814 254 3 1,60642 2,580585 254 3 1,76981 3,132227 

255 1 1,54857 2,398069 255 3 1,48447 2,203651 255 3 1,43312 2,053833 255 1 1,545 2,387025 

256 1 0,97644 0,953435 256 3 0,88264 0,779053 256 3 0,99898 0,997961 256 3 0,75346 0,567702 

257 2 1,50591 2,267765 257 3 1,81464 3,292918 257 3 1,67354 2,800736 257 1 1,00354 1,007093 

258 1 1,39584 1,948369 258 3 0,73672 0,542756 258 3 0,74398 0,553506 258 3 1,03154 1,064075 
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259 1 2,03042 4,122605 259 3 1,50244 2,257326 259 3 1,52317 2,320047 259 3 1,62928 2,654553 

260 2 1,90633 3,634094 260 1 2,01753 4,070427 260 1 2,143 4,592449 260 1 2,17618 4,735759 

261 2 2,20315 4,85387 261 1 2,17249 4,719713 261 1 2,24343 5,032978 261 4 2,34837 5,514842 

262 1 3,34168 11,16683 262 2 2,08454 4,345307 262 2 2,38903 5,707464 262 5 2,38157 5,671876 

263 1 3,34168 11,16683 263 2 2,08454 4,345307 263 2 2,38903 5,707464 263 5 2,38157 5,671876 

264 1 1,52783 2,334265 264 3 1,3989 1,956921 264 3 1,54006 2,371785 264 3 1,00933 1,018747 

265 1 2,04413 4,178467 265 3 1,43463 2,058163 265 3 1,36041 1,850715 265 1 1,56858 2,460443 

266 1 2,04005 4,161804 266 3 1,25337 1,570936 266 3 1,18536 1,405078 266 1 1,57732 2,487938 

267 2 2,37777 5,65379 267 3 2,41116 5,813693 267 3 2,25913 5,103668 267 1 1,68223 2,829898 

268 2 2,21097 4,888388 268 3 1,66239 2,763541 268 3 1,54267 2,379831 268 1 1,32101 1,745067 

269 2 2,35769 5,558702 269 3 2,33035 5,430531 269 3 2,24961 5,060745 269 1 2,27418 5,171895 

270 1 2,14742 4,611413 270 3 2,11921 4,491051 270 3 2,29563 5,269917 270 3 1,61077 2,59458 

271 1 1,93389 3,739931 271 3 2,03304 4,133252 271 3 2,19887 4,835029 271 3 1,57046 2,466345 

272 1 1,5355 2,35776 272 3 0,80514 0,64825 272 3 0,87686 0,768883 272 3 0,77929 0,607293 

273 2 2,08987 4,367557 273 3 1,90915 3,644854 273 3 1,76761 3,124445 273 1 1,22562 1,502144 

274 1 2,34119 5,481171 274 3 1,65252 2,730822 274 3 1,54014 2,372031 274 1 1,61405 2,605157 

275 1 3,92316 15,39118 275 2 3,90331 15,23583 275 4 2,45754 6,039503 275 4 2,37476 5,639485 

276 1 1,77281 3,142855 276 3 1,44567 2,089962 276 3 1,43488 2,058881 276 3 1,54184 2,377271 

277 1 1,5201 2,310704 277 3 1,43874 2,069973 277 3 1,48018 2,190933 277 3 1,53224 2,347759 

278 1 1,74618 3,049145 278 3 1,61273 2,600898 278 3 1,78281 3,178411 278 3 1,19897 1,437529 

279 1 2,01701 4,068329 279 3 1,48716 2,211645 279 3 1,46554 2,147807 279 3 1,59807 2,553828 

280 1 1,19791 1,434988 280 3 0,56079 0,314485 280 3 0,65174 0,424765 280 3 0,60302 0,363633 

281 1 1,91899 3,682523 281 3 1,09769 1,204923 281 3 0,93623 0,876527 281 1 1,18295 1,399371 

282 1 1,38876 1,928654 282 3 1,04259 1,086994 282 3 1,12241 1,259804 282 3 0,90801 0,824482 

283 1 1,55296 2,411685 283 3 0,79464 0,631453 283 3 0,80959 0,655436 283 3 0,93991 0,883431 

284 1 2,71333 7,36216 284 3 2,6545 7,04637 284 3 2,57394 6,625167 284 1 2,56255 6,566663 

285 1 5,53781 30,66734 285 2 5,19684 27,00715 285 4 3,23171 10,44395 285 4 3,21314 10,32427 

286 1 2,10059 4,412478 286 3 1,34207 1,801152 286 3 1,17847 1,388792 286 1 1,09845 1,206592 

287 1 1,95073 3,805348 287 3 0,95835 0,918435 287 3 0,82441 0,679652 287 1 1,28975 1,663455 
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288 1 2,121 4,498641 288 3 1,29679 1,681664 288 3 1,1583 1,341659 288 1 1,14583 1,312926 

289 1 1,38396 1,915345 289 3 0,90725 0,823103 289 3 1,06484 1,133884 289 3 0,62796 0,394334 

290 2 2,44239 5,965269 290 1 2,58497 6,68207 290 1 2,64817 7,012804 290 1 2,68981 7,235078 

291 1 1,41333 1,997502 291 3 0,82737 0,684541 291 3 0,92546 0,856476 291 3 0,85533 0,731589 

292 1 2,14535 4,602527 292 3 2,24219 5,027416 292 3 2,15986 4,664995 292 1 1,74828 3,056483 

293 2 4,20684 17,6975 293 1 3,87226 14,9944 293 1 3,63349 13,20225 293 2 3,16383 10,00982 

294 2 5,17854 26,81728 294 1 4,86464 23,66472 294 1 4,61913 21,33636 294 2 4,10293 16,83403 

295 1 1,18176 1,396557 295 3 1,44985 2,102065 295 3 1,46755 2,153703 295 3 1,56263 2,441813 

296 1 1,12632 1,268597 296 3 1,46997 2,160812 296 3 1,48266 2,198281 296 3 1,57512 2,481003 

297 1 2,18285 4,764834 297 3 1,56154 2,438407 297 3 1,49113 2,223469 297 3 1,85793 3,451904 

298 1 1,51703 2,30138 298 3 1,1338 1,285502 298 3 1,21506 1,476371 298 3 1,0634 1,13082 

299 1 1,49955 2,24865 299 3 0,68694 0,471887 299 3 0,58164 0,338305 299 3 1,12879 1,274167 

300 1 1,25897 1,585005 300 3 0,47485 0,225483 300 3 0,54827 0,3006 300 3 0,65882 0,434044 

301 1 3,05597 9,338953 301 2 2,15943 4,663138 301 2 2,50193 6,259654 301 5 2,48842 6,192234 

302 1 3,50837 12,30866 302 2 2,37062 5,619839 302 4 2,47241 6,112811 302 4 2,42852 5,897709 

303 2 2,907 8,450649 303 1 2,6504 7,02462 303 1 2,44062 5,956626 303 2 1,97107 3,885117 

304 1 2,55019 6,503469 304 2 2,57505 6,630883 304 2 2,44345 5,970448 304 5 2,4336 5,922409 

305 1 1,51787 2,303929 305 2 1,92739 3,714832 305 2 1,76503 3,115331 305 5 1,78115 3,172495 

306 2 3,73325 13,93716 306 1 3,48548 12,14857 306 1 3,25599 10,60147 306 2 2,75161 7,571358 

307 1 1,61522 2,608936 307 3 1,94026 3,764609 307 3 1,92418 3,702469 307 5 2,06192 4,251514 

308 1 1,48993 2,219891 308 2 1,76116 3,101685 308 2 1,5791 2,493557 308 5 1,65668 2,744589 

309 1 2,44709 5,988249 309 1 2,761 7,623121 309 1 2,72491 7,425135 309 2 2,67998 7,182293 

310 2 2,44464 5,976265 310 1 2,32194 5,391405 310 1 2,18375 4,768764 310 2 1,96224 3,850386 

311 2 2,18058 4,754929 311 1 1,89454 3,589282 311 1 1,66309 2,765868 311 2 1,21906 1,486107 

312 1 2,49259 6,213005 312 2 2,25459 5,083176 312 2 2,22377 4,945153 312 5 2,28744 5,232382 

313 2 2,49424 6,221233 313 1 2,47488 6,125031 313 4 2,38289 5,678165 313 4 2,17328 4,723146 

314 2 1,65289 2,732045 314 1 1,36273 1,857033 314 1 1,13581 1,290064 314 2 0,72258 0,522122 

315 2 2,06947 4,282706 315 1 1,7674 3,123703 315 1 1,50457 2,263731 315 2 1,0055 1,01103 

316 2 2,38465 5,686556 316 1 1,99067 3,962767 316 1 1,72154 2,9637 316 2 1,21519 1,476687 
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317 2 1,78025 3,16929 317 3 1,73451 3,008525 317 3 1,54524 2,387767 317 1 0,61731 0,381072 

318 2 1,58794 2,521553 318 1 1,31412 1,726911 318 1 1,24598 1,552466 318 2 1,38743 1,924962 

319 2 2,70592 7,322003 319 1 2,32505 5,405858 319 1 2,09121 4,373159 319 2 1,72759 2,984567 

320 2 1,85237 3,431275 320 1 2,23364 4,989148 320 3 2,07772 4,31692 320 1 1,01386 1,027912 

321 2 2,73314 7,470054 321 1 2,85639 8,158964 321 1 3,02666 9,160671 321 1 2,65275 7,037083 

322 1 1,73514 3,010711 322 3 1,49868 2,246042 322 3 1,57698 2,486866 322 3 1,39026 1,932823 

323 1 1,34682 1,813924 323 3 1,67859 2,817664 323 3 1,63388 2,669564 323 1 1,73006 2,993108 

324 2 1,20775 1,45866 324 1 1,04804 1,098388 324 1 1,09675 1,202861 324 2 1,44925 2,100326 

325 2 1,22568 1,502291 325 1 1,04234 1,086473 325 1 1,07504 1,155711 325 2 1,3823 1,910753 

326 1 2,22421 4,94711 326 2 2,06494 4,263977 326 2 2,12238 4,504497 326 5 2,16357 4,681035 

327 2 1,82685 3,337381 327 1 1,95634 3,827266 327 1 2,08919 4,364715 327 1 2,03945 4,159356 

328 2 2,33091 5,433141 328 1 1,96575 3,864173 328 1 1,71988 2,957987 328 2 1,22536 1,501507 

329 2 2,12302 4,507214 329 1 1,79084 3,207108 329 1 1,59309 2,537936 329 2 1,33083 1,771108 

330 2 1,72852 2,987781 330 1 1,68688 2,845564 330 1 1,72727 2,983462 330 2 1,93429 3,741478 

331 2 2,1098 4,451256 331 1 2,29762 5,279058 331 1 2,38648 5,695287 331 1 2,18495 4,774007 

332 2 2,44132 5,960043 332 1 2,61602 6,843561 332 1 2,82136 7,960072 332 1 2,19219 4,805697 

333 2 2,05002 4,202582 333 1 1,92865 3,719691 333 1 2,01536 4,061676 333 2 2,34493 5,498697 

334 2 1,39605 1,948956 334 1 1,24268 1,544254 334 1 1,23639 1,52866 334 2 1,41071 1,990103 

335 2 1,28468 1,650403 335 1 0,92952 0,864007 335 1 0,83444 0,69629 335 2 1,04173 1,085201 

336 1 2,32591 5,409857 336 3 1,93194 3,732392 336 3 1,8214 3,317498 336 1 1,59083 2,53074 

337 2 2,59491 6,733558 337 1 2,18862 4,790058 337 1 1,93306 3,736721 337 2 1,53438 2,354322 

338 2 1,99482 3,979307 338 1 2,25938 5,104798 338 3 2,37432 5,637395 338 1 1,69988 2,889592 

339 2 0,52852 0,279333 339 1 0,6718 0,451315 339 1 0,8342 0,69589 339 2 1,32638 1,759284 

340 2 0,78188 0,611336 340 1 0,75934 0,576597 340 1 0,87054 0,75784 340 2 1,31214 1,721711 

341 2 1,64492 2,705762 341 1 1,63895 2,686157 341 1 1,77502 3,150696 341 1 2,11811 4,48639 

342 2 2,14127 4,585037 342 1 2,10599 4,435194 342 1 2,21921 4,924893 342 1 2,54521 6,478094 

343 2 2,22076 4,931775 343 3 2,42484 5,879849 343 3 2,26111 5,112618 343 1 1,53359 2,351898 

344 2 2,09627 4,394348 344 3 2,3008 5,293681 344 3 2,15057 4,624951 344 1 1,42624 2,034161 

345 1 1,58158 2,501395 345 3 1,45547 2,118393 345 3 1,59245 2,535897 345 3 1,10244 1,215374 
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346 1 1,77113 3,136901 346 3 1,27461 1,624631 346 3 1,22666 1,504695 346 3 1,5205 2,31192 

347 2 1,65734 2,746776 347 1 1,67724 2,813134 347 1 1,71031 2,92516 347 2 1,89827 3,603429 

348 2 1,34249 1,802279 348 1 1,28252 1,644858 348 1 1,4091 1,985563 348 2 1,92113 3,69074 

349 2 1,31479 1,728673 349 1 1,48293 2,199081 349 1 1,56906 2,461949 349 1 1,7222 2,965973 

350 1 1,42307 2,025128 350 3 1,53623 2,360003 350 3 1,55536 2,419145 350 3 1,59675 2,549611 

351 1 0,85631 0,733267 351 3 1,68808 2,849614 351 2 1,39712 1,951944 351 5 1,47731 2,182445 

352 2 1,42001 2,016428 352 1 1,37174 1,881671 352 1 1,50463 2,263911 352 2 1,9793 3,917628 

353 2 1,70922 2,921433 353 1 2,09568 4,391875 353 3 1,99877 3,995082 353 1 0,84215 0,709217 

354 2 2,04352 4,175974 354 3 1,55885 2,430013 354 3 1,39169 1,936801 354 1 0,99567 0,991359 

355 2 1,85955 3,457926 355 1 2,23181 4,980976 355 3 2,1132 4,465614 355 1 1,0435 1,088892 

356 2 1,88882 3,567641 356 3 1,64765 2,714751 356 3 1,46631 2,150065 356 1 0,76496 0,585164 

357 2 2,05449 4,220929 357 1 1,75794 3,090353 357 1 1,58431 2,510038 357 2 1,39128 1,93566 

358 2 1,31466 1,728331 358 1 1,39542 1,947197 358 1 1,54368 2,382948 358 1 1,68643 2,844046 

359 2 2,17306 4,72219 359 1 2,17542 4,732452 359 1 2,2846 5,219397 359 4 2,36279 5,582777 

360 2 2,16135 4,671434 360 1 1,82355 3,325335 360 1 1,56079 2,436065 360 2 1,1505 1,32365 

361 2 2,20615 4,867098 361 1 1,87362 3,510452 361 1 1,60204 2,566532 361 2 1,12263 1,260298 

362 2 1,32824 1,764221 362 1 1,26582 1,6023 362 1 1,17445 1,379333 362 2 1,13074 1,278573 

363 2 1,08923 1,186422 363 1 0,8331 0,694056 363 1 0,81059 0,657056 363 2 1,08482 1,176834 

364 2 2,51853 6,342993 364 1 2,19658 4,824964 364 1 1,98644 3,945944 364 2 1,59281 2,537044 

365 2 4,28086 18,32576 365 1 3,91054 15,29232 365 1 3,67633 13,5154 365 2 3,24045 10,50052 

366 2 1,9972 3,988808 366 1 1,6262 2,644526 366 1 1,40313 1,968774 366 2 1,0621 1,128056 

367 2 3,39436 11,52168 367 1 3,04073 9,246039 367 1 2,83974 8,064123 367 2 2,58214 6,667447 

368 2 1,56895 2,461604 368 1 1,7002 2,89068 368 1 1,91525 3,668183 368 1 1,80804 3,269009 

369 2 2,03753 4,151529 369 1 1,75122 3,066771 369 1 1,57976 2,495642 369 2 1,39697 1,951525 

370 2 1,83062 3,35117 370 1 1,50454 2,263641 370 1 1,3142 1,727122 370 2 1,09352 1,195786 

371 2 2,79991 7,839496 371 1 2,38976 5,710953 371 1 2,16433 4,684324 371 2 1,82459 3,329129 

372 2 2,30883 5,330696 372 1 1,97504 3,900783 372 1 1,75644 3,085081 372 2 1,41831 2,011603 

373 2 1,65481 2,738396 373 1 1,65039 2,723787 373 1 1,81702 3,301562 373 1 2,00021 4,00084 

374 2 2,17795 4,743466 374 1 2,41008 5,808486 374 1 2,62566 6,89409 374 1 1,88276 3,544785 
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375 2 2,00734 4,029414 375 1 2,17006 4,70916 375 1 2,36507 5,593556 375 1 1,83372 3,362529 

376 2 2,14485 4,600382 376 1 1,96228 3,850543 376 1 2,00789 4,031622 376 2 2,36442 5,590482 

377 2 1,9529 3,813818 377 1 1,58859 2,523618 377 1 1,36715 1,869099 377 2 1,10001 1,210022 

378 2 1,25279 1,569483 378 1 0,93207 0,868754 378 1 0,88606 0,785102 378 2 1,13532 1,288952 

379 2 1,53805 2,365598 379 1 1,20735 1,457694 379 1 0,95222 0,906723 379 2 0,57182 0,326978 

380 2 2,05241 4,212387 380 1 1,69471 2,872042 380 1 1,46788 2,154672 380 2 1,16258 1,351592 

381 2 3,45363 11,92756 381 1 3,10686 9,652579 381 1 2,91866 8,518576 381 2 2,69897 7,284439 

382 2 2,9064 8,447161 382 1 2,52138 6,357357 382 1 2,30653 5,320081 382 2 2,03332 4,13439 

383 2 0,61432 0,377389 383 1 0,57121 0,326281 383 1 0,70623 0,498761 383 2 1,23678 1,529625 

384 1 0,85766 0,735581 384 3 1,33445 1,780757 384 3 1,4126 1,995439 384 3 1,31552 1,730593 

385 2 1,53089 2,343624 385 1 1,35164 1,826931 385 1 1,2319 1,517578 385 2 1,16706 1,362029 

386 2 2,9387 8,635958 386 1 2,55329 6,51929 386 1 2,32711 5,415441 386 2 1,99786 3,991445 

387 2 2,2067 4,869525 387 1 1,82009 3,312728 387 1 1,54031 2,372555 387 2 1,08549 1,178289 

388 2 2,04864 4,196926 388 1 1,99748 3,989926 388 1 2,0831 4,339306 388 2 2,40886 5,802606 

389 2 1,38656 1,922549 389 1 1,62896 2,653511 389 1 1,85938 3,457294 389 1 1,23846 1,533783 

390 2 1,42081 2,018701 390 1 1,68987 2,855661 390 3 1,75719 3,087717 390 1 1,2751 1,62588 

391 2 1,17499 1,380602 391 1 1,37248 1,883701 391 1 1,50284 2,258528 391 1 1,49855 2,245652 

392 2 1,63767 2,681963 392 1 1,48654 2,209801 392 1 1,40353 1,969896 392 2 1,40115 1,963221 

393 2 2,00146 4,005842 393 1 1,8935 3,585342 393 1 1,99645 3,985813 393 2 2,36692 5,60231 

394 2 1,40174 1,964875 394 1 1,36576 1,8653 394 1 1,50148 2,254442 394 1 1,8217 3,318591 

395 2 2,44508 5,978416 395 1 2,26416 5,126421 395 1 2,08964 4,366595 395 2 1,74635 3,049738 

396 2 1,5983 2,554563 396 1 1,26098 1,590071 396 1 1,17831 1,388414 396 2 1,35846 1,845414 

397 2 1,67233 2,796688 397 1 2,04752 4,192338 397 3 2,04938 4,199958 397 1 0,82381 0,678663 

398 2 1,89148 3,577697 398 1 2,1062 4,436078 398 3 2,08281 4,338097 398 1 1,64852 2,717618 

399 2 1,77296 3,143387 399 1 1,72538 2,976936 399 1 1,76219 3,105314 399 2 1,99963 3,99852 

400 2 1,32999 1,768873 400 1 1,42791 2,038927 400 1 1,56977 2,464178 400 1 1,63136 2,661335 

401 1 1,75709 3,087365 401 2 1,99412 3,976515 401 2 1,55451 2,416501 401 5 1,59362 2,539625 

402 2 1,21118 1,466957 402 1 1,29593 1,679435 402 1 1,37548 1,891945 402 1 1,72135 2,963046 

403 1 1,63328 2,667604 403 3 0,86616 0,750233 403 3 0,76901 0,591376 403 3 1,30108 1,692809 
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404 2 1,87254 3,506406 404 3 1,74344 3,039583 404 3 1,55667 2,423221 404 1 0,75578 0,571203 

405 2 0,8252 0,680955 405 1 1,04368 1,089268 405 1 1,18538 1,405126 405 1 1,28919 1,662011 

406 2 2,34309 5,490071 406 1 2,39131 5,718364 406 1 2,38114 5,669828 406 2 2,37929 5,661021 

407 2 1,16511 1,357481 407 1 1,12899 1,274618 407 1 1,12634 1,268642 407 2 1,39536 1,94703 

408 2 2,37983 5,663591 408 3 2,13464 4,556688 408 3 1,98234 3,929672 408 1 1,55375 2,414139 

409 2 1,34214 1,80134 409 1 1,25375 1,571889 409 1 1,27112 1,615746 409 2 1,569 2,461761 

410 2 1,95512 3,822494 410 3 1,39922 1,957817 410 3 1,21673 1,480432 410 1 0,7657 0,586296 

411 2 1,14624 1,313866 411 1 0,93921 0,882115 411 1 0,91424 0,835835 411 2 1,26597 1,60268 

412 2 1,95497 3,821908 412 3 1,65492 2,73876 412 3 1,47119 2,1644 412 1 0,8161 0,666019 

413 2 1,91034 3,649399 413 3 2,06703 4,272613 413 3 1,88502 3,5533 413 1 0,96156 0,924598 

414 2 1,69108 2,859752 414 1 1,76941 3,130812 414 1 1,93611 3,748522 414 1 1,81881 3,30807 

415 2 2,69419 7,25866 415 1 2,29804 5,280988 415 1 2,06646 4,270257 415 2 1,74401 3,041571 

416 2 1,81974 3,311454 416 1 1,45951 2,130169 416 1 1,24017 1,538022 416 2 0,86132 0,741872 

417 2 1,08831 1,184419 417 1 1,19454 1,426926 417 1 1,43408 2,056585 417 1 1,41575 2,004348 

418 2 1,66132 2,759984 418 1 1,40618 1,977342 418 1 1,18754 1,410251 418 2 0,83388 0,695356 

419 2 1,93577 3,747205 419 3 1,83383 3,362932 419 3 1,66387 2,768463 419 1 0,91081 0,829575 

420 2 1,49322 2,229706 420 1 1,53111 2,344298 420 1 1,70862 2,919382 420 1 1,79535 3,223282 

421 2 0,59777 0,357329 421 1 0,74136 0,549615 421 1 0,91042 0,828865 421 1 1,33028 1,769645 

422 2 1,2327 1,519549 422 1 1,33813 1,790592 422 1 1,54918 2,399959 422 1 1,50725 2,271803 

423 2 1,39749 1,952978 423 1 1,52276 2,318798 423 1 1,64266 2,698332 423 1 1,66505 2,772392 

424 2 2,22071 4,931553 424 1 2,43902 5,948819 424 1 2,6798 7,181328 424 1 1,7949 3,221666 

425 2 1,8343 3,364656 425 1 1,95145 3,808157 425 1 2,09246 4,378389 425 1 1,88394 3,54923 

426 1 1,93196 3,732469 426 3 1,30998 1,716048 426 3 1,18529 1,404912 426 1 1,4829 2,198992 

427 2 2,13904 4,575492 427 1 2,42332 5,87248 427 3 2,6383 6,960627 427 1 1,59645 2,548653 

428 2 2,04531 4,183293 428 3 2,05178 4,209801 428 3 1,89819 3,603125 428 1 1,1921 1,421102 

429 2 2,42399 5,875728 429 3 2,06911 4,281216 429 3 1,92301 3,697967 429 1 1,61809 2,618215 

430 2 2,16094 4,669662 430 1 2,12404 4,511546 430 1 2,25577 5,088498 430 1 2,53794 6,441139 

431 2 2,38355 5,681311 431 1 2,1414 4,585594 431 1 2,03128 4,126098 431 2 1,85338 3,435017 

432 2 2,92154 8,535396 432 1 3,08104 9,492807 432 3 3,19081 10,18127 432 1 2,70023 7,291242 
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433 2 1,26251 1,593932 433 1 1,33545 1,783427 433 1 1,54105 2,374835 433 1 1,59483 2,543483 

434 2 2,27349 5,168757 434 1 1,92495 3,705433 434 1 1,71583 2,944073 434 2 1,41818 2,011235 

435 2 1,89723 3,599482 435 1 1,86673 3,484681 435 1 2,03145 4,126789 435 1 2,20466 4,860526 

436 1 2,2397 5,016256 436 3 2,46742 6,088161 436 3 2,40657 5,791579 436 1 2,40681 5,792734 

437 2 0,58291 0,339784 437 1 0,57135 0,326441 437 1 0,69699 0,485795 437 2 1,20321 1,447714 

438 1 1,88939 3,569795 438 2 2,19576 4,821362 438 2 2,00477 4,019103 438 5 2,07132 4,290367 

439 2 1,69869 2,885548 439 1 1,48556 2,206889 439 1 1,3283 1,764381 439 2 1,09913 1,208087 

440 2 2,49129 6,206526 440 3 2,45946 6,048943 440 3 2,30188 5,298652 440 1 1,74976 3,06166 

441 2 1,9474 3,792367 441 1 2,30765 5,325249 441 3 2,16015 4,666248 441 1 1,10014 1,210308 

442 2 1,83908 3,382215 442 3 2,04263 4,172337 442 3 1,86304 3,470918 442 1 0,86004 0,739669 

443 2 3,08723 9,530989 443 1 2,99675 8,980511 443 4 2,45245 6,014511 443 4 2,25128 5,068262 

444 2 1,83495 3,367042 444 1 2,05465 4,221587 444 3 2,16289 4,678093 444 1 1,6828 2,831816 

445 2 2,63638 6,9505 445 1 2,5468 6,48619 445 4 2,3832 5,679642 445 4 2,1949 4,817586 

446 2 0,87853 0,771815 446 1 0,86478 0,747844 446 1 0,99567 0,991359 446 2 1,47669 2,180613 

447 2 2,08319 4,339681 447 1 2,315 5,359225 447 1 2,55004 6,502704 447 1 1,74814 3,055993 

448 2 2,28736 5,232016 448 1 2,41355 5,825224 448 1 2,63161 6,925371 448 1 2,29157 5,251293 

449 2 2,00749 4,030016 449 1 1,73237 3,001106 449 1 1,55394 2,41473 449 2 1,37934 1,902579 

450 2 1,69651 2,878146 450 1 1,43537 2,060287 450 1 1,34152 1,799676 450 2 1,46817 2,155523 

451 2 2,27676 5,183636 451 1 2,0525 4,212756 451 1 1,86862 3,491741 451 2 1,6308 2,659509 

452 1 1,73955 3,026034 452 2 1,98882 3,955405 452 2 1,91768 3,677497 452 1 1,91311 3,65999 

453 1 3,76 14,1376 453 3 3,37641 11,40014 453 3 3,40305 11,58075 453 3 3,36137 11,29881 

454 1 2,56175 6,562563 454 3 2,15093 4,6265 454 3 2,22807 4,964296 454 3 2,01406 4,056438 

455 2 2,27015 5,153581 455 3 2,39658 5,743596 455 3 2,3122 5,346269 455 1 2,21208 4,893298 

456 1 2,96015 8,762488 456 3 2,50598 6,279936 456 3 2,5184 6,342339 456 3 2,5748 6,629595 

457 1 3,64362 13,27597 457 3 3,2736 10,71646 457 3 3,29743 10,87304 457 3 3,28683 10,80325 

458 1 2,16633 4,692986 458 3 2,36243 5,581076 458 3 2,39873 5,753906 458 3 2,37728 5,65146 

459 1 2,56114 6,559438 459 1 2,88045 8,296992 459 2 2,73404 7,474975 459 5 2,79003 7,784267 

460 2 2,53529 6,427695 460 1 2,43313 5,920122 460 1 2,30803 5,327002 460 2 2,11869 4,488847 

461 2 2,37293 5,630797 461 1 2,21749 4,917262 461 1 2,05514 4,2236 461 2 1,82087 3,315568 
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462 2 2,91808 8,515191 462 2 2,62522 6,89178 462 1 2,61103 6,817478 462 2 2,38691 5,697339 

463 1 3,27637 10,7346 463 2 2,20207 4,849112 463 2 2,44708 5,988201 463 5 2,42626 5,886738 

464 2 3,73983 13,98633 464 2 3,43819 11,82115 464 4 2,89682 8,391566 464 4 2,80685 7,878407 

465 1 3,38051 11,42785 465 2 2,12134 4,500083 465 4 1,06501 1,134246 465 4 1,16221 1,350732 

466 1 1,47518 2,176156 466 2 1,64146 2,694391 466 2 1,6463 2,710304 466 5 1,67569 2,807937 

467 1 2,03815 4,154055 467 2 1,18668 1,408209 467 2 1,42471 2,029799 467 5 1,3943 1,944072 

468 1 4,14197 17,15592 468 2 2,59697 6,744253 468 4 2,38294 5,678403 468 4 2,49256 6,212855 

469 1 1,06277 1,12948 469 3 1,7212 2,962529 469 3 1,77881 3,164165 469 3 1,69577 2,875636 

470 1 1,94755 3,792951 470 2 2,33633 5,458438 470 2 2,14149 4,585979 470 5 2,157 4,652649 

471 1 1,94755 3,792951 471 2 2,33633 5,458438 471 2 2,14149 4,585979 471 5 2,157 4,652649 

472 1 2,57261 6,618322 472 2 1,9604 3,843168 472 2 2,24198 5,026474 472 5 2,2318 4,980931 

473 1 1,22527 1,501287 473 3 0,92503 0,855681 473 3 1,01062 1,021353 473 3 0,82247 0,676457 

474 1 1,51882 2,306814 474 3 1,23635 1,528561 474 3 1,35472 1,835266 474 3 1,07573 1,157195 

475 1 1,0807 1,167912 475 2 1,52768 2,333806 475 2 1,57359 2,476185 475 5 1,65546 2,740548 

476 1 2,62049 6,866968 476 3 2,25088 5,066461 476 3 2,32323 5,397398 476 3 2,13215 4,546064 

477 1 1,07106 1,14717 477 3 0,96755 0,936153 477 3 1,0082 1,016467 477 3 1,1286 1,273738 

478 1 0,97781 0,956112 478 3 1,60738 2,58367 478 3 1,69844 2,884698 478 3 1,50131 2,253932 

479 1 1,14868 1,319466 479 3 1,81709 3,301816 479 2 1,86609 3,482292 479 3 1,69719 2,880454 

480 1 0,91615 0,839331 480 3 1,62677 2,646381 480 3 1,75487 3,079569 480 3 1,37675 1,895441 

481 1 1,92239 3,695583 481 3 2,07252 4,295339 481 3 2,14915 4,618846 481 3 2,01256 4,050398 

482 1 1,15026 1,323098 482 2 1,64856 2,71775 482 2 1,64443 2,70415 482 5 1,73446 3,008351 

483 1 1,58933 2,52597 483 3 1,45807 2,125968 483 3 1,48804 2,214263 483 3 1,54164 2,376654 

484 1 2,47932 6,147028 484 3 2,11511 4,47369 484 3 2,20227 4,849993 484 3 1,93808 3,756154 

485 1 4,07463 16,60261 485 2 2,6532 7,03947 485 4 1,78057 3,17043 485 4 2,01363 4,054706 

   2532,248    1949,818    1778,222    1521,699 
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