
Terlebih dahulu kita akan membentuk matriks-matriks:

1. A, dengan elemen-elemen ij.i(j), i = 1,2,..., K ^ 9; dan j ^ 1,2, ..., n = 65; yang

diulang sebanyak M=^ 10 kali.
r

2. Ac, dengan elemen-elemen ^>, i = 1,2,..., K = 9; yang diulang sebanyak n -

65 kali untuk suatu nilai r (r= 1,.. M = 10).

3. A, dengan elemen-elemen ^, i = 1,2,..., K^ 9 yang diulang sebanyak Mn =

650 kali yang masing-masing berukuran Mn x K (o50 x 9), berdasarkan

persamaan (2.23), (2.24), dan (2.25) sebagai matriks A, AG, dan A yang dapat

dilihat pada Lampiran I.

Berdasarkan persamaan (2.31) dan (2.32), kita akan dapatkan matriks S(i dan S

yang berukuran 9x9 sebagai berikut:

Sg =

Columns 1 through 5

0.1083 0.07 3 3 -0 0171 -0.0210 -0 0073

0.0733 0.08 00 -0 0089 -0.0336 -0 0229

- 0 .0 171 0.0089 0 0562 0.04 8 5 0 0539

-0.0210 -0.0336 0 0485 0.1073 0 0984

-0.0073 -0.0229 0 05 3 9 0.0984 0 J 2 94

0.0 30 8 0.0-129 0 0041 0.0178 0 0150

-0.0069 U.0067 -0 Oltil -0.0235 -0 0355

0.00/B -0 .0076 0 02 52 0.0598 0 0567

0.0250 0 .0421 0 0042 -0.0191 -0 0072

olumna 6 through 9

0.03 08 - 0.0069 -0 oo/y 0.0250

0.04 2 9 0 .0 0 67 -0 00 7 6 0.0124

0.0041 -0 .0181 0 02 52 -0.0042

0.017 0 -0.0235 0 0 5 93 -0.0191

-0.0150 -0.0355 0 0567 -.. .0072

0.08 7 7 ''.0137 0 008 2 0.02 0 6

0.0137 0.02 9 9 -0 004 9 -0.0011

0.0082 -0.0049 0 04 9 9 -0.0064

0.0206 -0 .00.1 1 0 00 64 0.04 67

s =

Columns ! through 5

20.1209 12.2345 5.9327 6.8632 2.3914

12.2345 2 0.9085 8 .5237 5.4178 2.8856
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Maksimum eigenvalue adalab 0,0136 yang berhubungan dengan eigenvector

pertama (sebut dengan E), yaitu:

-0.3731

-0.2149

0.5415

0.5062

0.1105

-0.1584

0.0093

0.3835

-0.2841

Columns 1 through 5

0.0136 0 0 0 0

0 0.0090 0 0 0

0 0 0.0056 0 0

0 0 0 0.0034 0

0 0 0 0 0.0022

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

Columns 6 through 9

0 0 0 0

0 0 0 0

0 0 0 0

0.0000 0 0 0

0 0.000 3 0 0

0 0 0 .0 0 L3 0

0 0 0 0-00 08

-ir-Karena Aa = E, maka a = A" E, yaitu:

-0.3731

- 0.2149

0.5415

•^.5062

0.1105

-0.1584

0.0092

0.3835

-0.28 4.1
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Dengan demikian kita bisa mencari nilai v(i), j=I,2,...,65 berdasarkan persamaan

(4.17) sebagai:

hasil ~

-0.0392

-0.1487

0.1330

0.0429

0.004 6

-0.0438

-0.0573

0.1848

-0.0800

koefl =

-0.1497 0 4140

koef2 =

-1.1768 0 5082

kocf3 =

-0.3374 0 5276

koef4 =

1.4 07 6 0 52 4 7

koeZb =

0.4 0 42 0 4461

koef6 =

0.8910 0 4429

V.oefl -

1.2 608 0 4195

.<a<p.fP, =

1 .2080 0 4113

k,oef9 -

- 1 .019 3 0 4 8 63

koeflO -

0.1253 0 558 9

Dari sejumlah 10 bentuk huruf yang dijadikan sampel penilaian preferensi

konsumen dan 9 kata Kansei (terbatasjengkap, tidak nyaman nyaman,

kasar halus, suram_penuh warna, gelap menyala, tidak kompak kompak,

umum unik, biasa bergaya, klasikmodern) didapatkan persamaan regresi.

Persamaan regresi inilah yang nantinya dapat digunakan untuk
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peramalan data koresponden dengan pola data yang sama dengan data yang

berbeda. Berikut persamaan regresi bentuk huruf:

Tabel 4.22 Persamaan Regresi Untuk Bentuk Huruf dan Kata Kansei_

No Keterangan Persamaan

1.

2.

3.

4.

5.

6.

7.

9.

0.

11.

Persamaan regresi untuk

bentuk huruf

Regresi linear huruf 1

Regresi linear huruf 2

Regresi linear huruf 3

Regresi linear huruf 4

Regresi linear huruf 5

Regresi linear huruf 6

Regresi linear huruf 7

Ret*rcsi linear huruf 8

Regresi linear huruf 9

Regresi linear huruf 10

yO) - - 0,0392 n,(j) - 0,1487^0) + °>1330

p3(j) + 0,0429 u40) + 0,0046 p5(j) - 0,0438

uo(j) - 0,0573 U7G) + 0,1848 u8(j) - 0,0800

Mil. - —

zt= -0,1497 *y(j) + 0,4140

z2- -1,1768 *y(j) + 0,5082

z, =-0,3374 *y(j) + 0,5276

z4= l,4076*y(j) + 0,5247

z5 = 0,4042 *y(j) + 0,4461

ze = 0,8910 *y(j) + 0,4429

z7- l,2608*y(j) ' 0,4195

z8= 1,2080 *y(j) + 0,4113

z.,--1,0493 *y(|) + 0,4863

_zi(,_= 0,1258 *y(j) ' 0,5589
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3. Hasil Persamaan Regresi Kata Kansei dan Warna Chasing

Dan hasil penelitian akan kita selesaikan dengan menggunakan Fuzzy

Quantification Theory II. Dari data-data hasil konversi penilaian warna chasing

(external standard) pada tebel (4.12) dan kata Kansei (parameter) hasil reduksi

pada tabel (4.2), kita mendapatkan informasi tentang:

1. Jumlah responden, n = 65

2. Jurnlahfuzzy group^M^ 14 (warn* chasing 1,2,3,4,5,6,7,8,9, 10, 11, 12,

13 dan 14).

3. Jumlah kategori kata Kansei, K = 9 (terbatasjengkap, tidak nyaman_nyaman,

kasarhalus, suram penuh warna, gelapmenyala, tidak kompakjtompak,

umumunik, biasa^bergaya, klasik modern)

Pada dasarnya, kita harus mencari nilai bobot-bobot kategori a; yang memberikan

pemisahan yang paling baik untuk setiap external standard fuzzy groups pada

persamaan (2.17). Terlebih dahulu kita akan membentuk matriks-matnks:

1. A, dengan elemen-elemen u,(j), i = 1,2,..., K = 9; danj = 1,2, ..., n -65; yang

diulang sebanyak M - 14 kali.
r

2. Ao, dengan elemen-elemen -11' , i = 1,2,..., K.= 9; yang diulang sebanyak n =

65 kali untuk suatu nilai r(r-- 1,.. M - 14).

3. A, dengan elemen-elemen ^, i = 1,2,..., K= 9 yang diulang sebanyak Mn ~

910 kali yang masing-masing berukuran Mn x K (650 x 9), berdasarkan

persamaan (2.23), (2.24), dan (2.25) sebagai matriks A, A0, dan A yang dapat

dilihat pada Lampiran J.

Berdasarkan persamaan (2.31) dan (2.32), kita akan dapatkan matriks S(i dan S

yang berukuran 9x9 sebagai berikut:
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A=

"olumns 1 through 5

0865 3 2026 1 2 9 51 1 4864 0.4082

0 4 1646 1 6203 0 2960 0.3591

0 0 4 5601 1 5766 1.8806

0 0 0 4 9675 2.5962

0 0 0 0 4.4330

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

Columns 6 through 9

1 9690 0 9913 1 5668 2 5516

0 7445 1 8472 2 0153 1 4016

1 1754 0 1857 0 3582 0 9471

n 0623 0 3305 1 6398 -0 9686

0 1542 -0 2916 0 7829 0 9504

4 2770 1 1380 0 0352 -1 1650

0 4 9666 1 8198 0 3444

0 0 3 6377 2 5936

0 0 0 3'. 9110

Kemudian dapat dicari matriks y = [(AT SoA" j, sebagai:

Y =

Columns 1 through 5

0.0051 0.0026 -0 0003 -0 0047 -0 0041

0.0026 0.0057 0 0003 -0 0040 -0 0056

-0.0003 0.0003 0 003 5 0 0028 0 00 14

-0.0047 -0.0040 0 0028 0 0146 0 0087

-0.0041 -0.0056 0 0014 0 0087 0 0106

0.0015 0.0014 0 0001 -0 0017 -0 0030

-0.0033 -0.0010 -0 0003 0 0061 0 003S

-0.0072 -0.0035 0 00 4 2 0 0073 0 0067

-0.0037 -0.0016 0 0002 0 0032 0 0025

Columns 6 through 9

0 0015 -0 0033 -0 0072 -0 0037

0 0014 -0 0010 -0 0 03 5 0 0016

0 0001 -0 0003 0 0042 0 0002

0 0017 0 0061 0 0 07 3 0 0032

0 0030 0 0035 0 006/ 0 002 5

0 004 9 -0 0037 -0 001 -1 -0 00 L7

0 0037 0 0098 0 0012 0 0043

0 0014 0 0012 0 0167 0 0034

0 0017 0 0043 0 0034 0 0087

Eigenvalue Aa pada persamaan (4.33) untuk matriks y adalah:

0.0 3 95

0.0136

0.0092

0.0068

.09
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koelS -

1.4585 0 3419

koef9 -

1.7182 0 4639

koeflO •=

2.5645 0 3401

koelll -

1.6135 0 37 7 4

koefl2 =

1.6537 0 3267

koefl3 -

1.2932 0 4065

koef!4 -

2.8^96 0 3768

12

Dari sejumlah 14 warna chasing yang dijadikan sampei penilaian preferensi

konsumen dan 9 kata Kansei (terbatasjengkap, tidak nyaman nyaman,

kasarhalus, surampenuh wama, gelapmenyala, tidak kompakjcompak,

umumunik, biasa_bergaya, klasikmodern) didapatkan persamaan regresi.

Persamaan regresi inilah yang nantinya dapat digunakan untuk peramalan data

koresponden dengan pola data yang sama dengan data yang berbeda. Berikut

tabel persamaan regresinya :

No

4.

'label 4.23 Persamaan Regresi Untuk Warna Chasing dan Kata Kansei

Keterangan

Persamaan regresi untuk

I wama chasing

Regresi linear chasing 1

_ Persamaan |
i

y(j) - - 0.0476 p,(j) - 0,1205 yi2(j) -0,0342 j

m(j) + 0,0459 p4(j) + 0,0691 lis(j) - 0,0220

fjf,(j) + 0,0153 it7(j) - 0,0938 p.s(j) + 0,0609

MD .

_z_. =-3,1970 *y(j) + 0,6368^

Regresi linear chasing 2 \ z2 =-2;3704 *y(j) + 0,6098

Regresi linear chasing 3 | z.; - -1,3474 * y(j) + 0,5599



5. Regresi linear chasing 4 Z4 = 0,4616 * v(i) + 0,4*75

6.

7.

Regresi linear chasing 5

Regresi linear chasing 6

z^ = 0,9581 *y(j) + 0,5243

zc,= 1,6697 *y(j) + 0,3572

8. Regresi linear chasing 1 z7^ 0,2780 *y(j) i 0,3294

9. Regresi linear chasing 8 zg= 1,4585 »y(j) + 0,3419

10. Regresi linear chasing 9 z9- 1,7182 *y(j) + 0,4639

11. Regresi linear chasing 10 z10 = 2,5645 *y(j) + 0,3481

12. Regresi linear chasing 11 zn = 1,6135 *y(j) + 0,3774

13. Regresi linear chasing 12 Z]2= 1,6537 *y(j) + 0,3267

14. Regresi linear chasing 13 zn = 1,2932 * y(j) + 0,4065

15. ! Regresi linear chasing 14 zi4 = 2,8796 *v(j) + 0,3768

4. Hasil Persamaan Regresi Kata Kansei dan Bentuk Chasing

Dan hasil penelitian akan kita selesaikan dengan menggunakan Fuzzy

Quantification Theory II. Dari data-data hasil konversi penilaian bentuk chasing

(exicrnal standard) pada tabel (4.13) dan kata Kansei (parameter) hasil reduksi

pada tabel (4.2), kita mendapatkan informasi tentang:

1. Jumlah responden, n ~ 65

2. Jumlah fuzzy group, M = 14 (bentuk chasing I, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9. 10. II.

12, 13 dan 14).

3. Jumlah kategori kata Kansei, K = 9 (terbatas_Jengkap, tidak nyaman nyaman.

kasarhalus, surampenuh warna, gelapmenyala, tidak kornpakkompak,

umum unik, biasa bergaya, klasik modem)
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Pada dasarnya, kita hams meneari nilai bobot-bobot kategori a, yang memberikan
pemisahan yang paling baik untuk setiap external standard fuzzy groups pada
persamaan (2.17). Terlebih dahulu kita akan membentuk matriks-matnks:
1. A, dengan elemen-elemen nfl), i=1,2,..., K- 9; dan j =1,2, ..., n=65; yang

diulang sebanyak M- 14 kali.

2. AG, dengan elemen-elemen * , i« 1,2,..., K=9; yang diulang sebanyak n=

65 kali untuk suatu nilai r (r - 1,.. M= 14).

3. A, dengan elemen-elemen *, i=1,2,..., K= 9yang diulang sebanyak Mn -
910 kali yang masing-masing berukuran Mn x K(910 x 9), berdasarkan
persamaan (2.23), (2.24), dan (2.25) sebagai matriks A, Ati,dan Ayang dapat

dilihat pada Lampiran K.

Berdasarkan persamaan (2.31) dan (2.32), kita akan dapatkan matriks SG dan S

yang berukuran 9x9 sebagai berikut:

sg-

Columns 1 thxough 5

0.1541 0.0837 0. 13 42 0.0554 0 0313

0.08 37 0.1390 0.0615 -0.0 031 -0 coy 3

0. 1342 0.0615 0.23?9 0.0 591 0 0202

0.0 5 54 -0.003J 0.0591 0.1054 0 0 7 3 8

0 .0313 -0.0093 0.02 02 0.0 7 38 0 10 0b

0.058 9 0.02 8 5 O.i0 90 0.0241 -0 0218

0.037] 0.0046 0.07 0 5 0.08 00 0 0 4 5 3

0.00lb --0.001 5 -0.03/1 0.U517 0 .0596

0.0852 0.0786 0 .0815 0 .0324 0 .02 69

c1umn? 6 through 9

0 .058 9 0.0 371 0.0015 0.0 3 52

0.02 8 5 0 .-.'04 6 U.001 5 0.07 8 6

0.10 9 0 0.07 05 -0.0371 0.081b

0.0241 0.08 00 0 .051'/ 0.0224

-0.0218 0.04 53 0.03 96 0.02 69

0.L2 35 0.0192 0.0488 -0.0010

0.0192 0.1603 0.0S7 7 0.02 7b

-0.0488 0.08 7 7 0.1095 0.0334

-0.0010 0.02 7 5 0.0 3 34 0.12 92
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-iKemudian dapai dicari matriks y = [(AT S(iA~ ], sebagai:

T =

Columns 1 through 5

0 0055 -0 0 008 0 0037 -0 0007 -0 0007

0 0008 0 0051 •0 0030 -0 0011 -0 0001

0 0037 -0 0030 0 0088 0 0014 -0 002b

0 0007 -0 0011 -0 0014 0 0036 0 0015

0 0007 -0 0001 -0 0025 0 0015 0 0034

0 0010 -0 0003 0 0009 -0 0001 -0 0017

0 0005 -0 0021 0 0023 0 0021 0 0002

0 .0018 -0 0010 -0 .0029 0 0013 0 0015

u 001^ 0 0006 0 0022 -0 0003 -0 0010

Columns 6 through 9

-0.0010 0.0005 -0.0018 0.0013

-0.0003 -0.0021 -0.0010 0.0006

0.0009 0.0023 -0.0029 0.0022

-0.0001 0.0021 0.0013 -0.0003

-0.0017 0.0002 0.0015 -0.0010

0.0042 -0.0009 -0.0008 -0.0001

-0.0009 0.0063 0.0015 -0.0002

-0.0008 0.0015 0.0034 -0.0010

-0.0001 -0.0002 -0.0010 0.0031

Eigenvalue Aa pada persamaan (2.33) untuk matriks y adalah:

eg-

0.0152

0.0104

0.0059

0.0 03 9

0.0002

0.0011

0 .0018

0.0028

0.0 02 3

yang bersesuaian dengan eigenvector:

Columns 1 through 5

0 4058 0 0479 0 5309 -0 2 2 9 b i_) 0157

n 2 37 5 0 4594 0 2815 0 618 2 -P 3313

0 7 38 3 -0 0546 -0 082 7 0 018 8 0 4793

0 1278 -0 3952 -0 02 8 5 0 14 4 8 -0 38 01

0 2565 -0 2199 0 3212 -0 2 592 0 18 5?

0 0752 0 1563 -U 7 08 4 0 0 63 0 0 1359

0 1751 -0 6411 0 0313 0 5597 0 3491

0 2671 -0 3507 q 0235 -0 0 3 91 -0 4957

0 2 08 0 0 L438 0 1574 0 3463 0 3090

i6
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Dan sejumlah 14 bentuk chasing yang dijadikan sampel penilaian preferensi
konsumen dan 9 kata Kanse. (terbatasjengkap, tidak nyaman nyaman,

kasarjialus, surampenuh warna, gelap_menyala, tidak kompak_kompak,
umum unik, b.asa_bergaya, klasikjnodcrn) didapatkan persamaan regresi.

Persamaan regresi inilah yang nantinya dapat digunakan untuk peramalan data

koresponden dengan poia data yang sama dengan data yang berbeda. Berikut

persamaannya :

•No

Tabel 4.24 Persamaan Regrt

Keterangan

Persamaan regresi untuk

bentuk chasing

Regresi linear chasing

si Untuk Bentuk Chasing dan Kata Kansei

Persamaan

y{j) = - 0,0753 p,(j) + 0,1094 u2(j) - 0,1608

lu{j) - 0,0419 (i4(j) + 0,0406 n5(j) " °'0125

! jLi(.(j) - 0,0710 n7(j) +• 0,1102 ^(j) " °>0515

! li^U) ___ _^_ ___ —-

z, = -1.5821 * v(j) t- 0,0343

j.
/, = -|.048O* v(j) +0,1543Regresi linear dwsingl_ /,:

4. Reeresi linear chasing 3

5^jRegrcsi_1iw^_ehasnig_A

6. i Reeresi linear chasing 5

7. | Regresi linear c[uising_b_

8. i Regresi linear ^liasingj^

9. Reeresi linear chasing 8

z, ~ -1,4350_* y(i}J:_ 0,3_1_86

/.., - - \ ,0222 * v_(j_i_4 0,3570

z_, .= o.1840*ydl;_L_0,5_34^_

^ - °M?A *_vCjl)_i °_^.ll.

27- -0,1470 *y(j) ^ 0,5196

zs - 0,2766 *_ylil+. 0,4475

Renresi linear chasing 9 j_zyji.0,8^^y(jijl_0,5770_

11.! Regresi linear c7w.s7/;,^ 10 jz10-- 1,2666 *y(j) + 0,6873



12.

13.

14.

15.

Ke^^ine^chasingV^

RcgresjJ^ar_t^LV/^J2^

^^re^}hncardias)ng_l3^

Regresijinear chasing \^_

120

zii =-2,0085 *v(j) + 0,1099

Z12 = 0,9276 *y(j) ^0,6295

zi3 = 0,1128*y(j) + 0,6385

z,4- 0,8200 *y(j) + 0,7570

5. Hasil Persamaan Regresi Kata Kansei dan Ukuran Huruf

Dari hasil penelitian akan kita selesaikan dengan menggunakan Fuzzy

Quantification Theory II. Dari data-data hasil konversi penilaian ukuran huruf
(external standard) pada tabel (4.14) dan kata Kansei (parameter) hasil reduksi

pada tabel (4.2), kita mendapatkan informasi tentang:

1. Jumlah responden, n = 65

2. Jumlah fuzzy group, M-= 8(ukuran huruf 1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, dan 8).

3. Jumlah kategori kata Kansei, K= 9 (terbatas lengkap, tidak nyaman_nyaman,

kasar halus, surampenuh wama, gelap menyala, tidak kompakkompak,

umum_unik, biasa bergaya, klasik_modem)

Pada dasarnya, kita harus mencari nilai bobot-bobot kategori as yang memberikan

pemisahan yang paling baik uruuk setiap external standard fuzzy groups pada
persamaan (2.17). Terlebih dahulu kita akan membentuk matriks-matriks:

1. A, dengan elemen-elemen p,(j), i =~- 1,2...., K- 9; dan j ~ 1,2, ..., n=65; yang

diulang sebanyak M= 8 kali.

2. A(i, dengan elemen-elemen ^ , i - 1,2,..., K- 9; yang diulang sebanyak n-

65 kali untuk suatu nilai r fr " 1, .. M = 8).

A, dengan elemen-elemen ^, i - 1,2,..., K- 9 yang diulang sebanyak Mn =

>20 kali yang masing-masing berukuran Mn x K (520 x 9), berdasarkan
j. f\
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Eigenvalue Aa pada persamaan (4.33) untuk matriks yadalah:

cm

. 0 3 ci 4

0.0141

0 .0 0 3 I

0.0011

0.000 8

0.0004

0 .0002

0.0000

-0.0000

yang bersesuaian dengan eigenvector.

Columns 1 through 5

-0.3523 0.4959 0 4 57 5 -0.2669 0 1736

0.3683 0.1811 -0 0022 -0.4056 0 5526

-0.2972 - 0.1173 0 057 3 -0.0031 0 3505

0.0260 0.5953 -0 3890 0.0069 -0 2862

-0.0804 0.02 7 0 -0 37 00 -0.4954 0 2 8 05

- 0 . 3 8 5 9 -0.0805 0 4 7 51 -0.2588 -0 2706

0.5814 - (j . 2 9 3 9 0 3 562 -0.33 63 -0 2154

0 .278 0 0.4392 o 1.1 4 9 0.1715 -0 3 4 22

-0.2836 -0.2 581 -0 3 c5 3 -0.5562 -0 38 0 0

Coluii.ii?, r. throuqiM s

•"j. 27 4 0 -'). 276 ; 0 2 68-1 -0.3080

-0.119 6 0.179 6 -0 02 8 1 0.560"?

-0 . 50 67 U.5128 0 5 0U7 -0.0340

0.2799 0.4257 0 2 68 3 0.2051

0.1741 0.3506 -0 427 3 -0.4457

0.018 0 0.3320 -0 4 022 0.4 515

0.2 57 1 0.2 7 92 0 .3167 -0.1555

-0.6759 -0.0018 0 2 08 6 -0.2656

0.14 3 4 -0.3691 0 . u; 1 0.1054

12:

Maksimum eigenvalue adalah 0,0364 yang berhubungan dengan eigenvector

pertama (sebut dengan H), yaitu:

f---

- ij . in J -.

0.3633

-0-2 972

0. 02 60

-0 .08 0 4

-0.38 59

0.5 814

0.2 780

-C-2836



d-

Coliir^iS 1 through 5

0.0 3 64 0 0 0 (J

Ci 0.0141 0 0 0

•) 0 0.00 31 0 0

0 0 0 0.0011 0

0 0 0 0 0.0008

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

columns 6 through

0 0 0 0

0 0 0 0

0 0 0 0

0 0 0 0

0 0 0 0

0.0004 0 0 0

0 0.0002 0 0

0 0 0.0000 0

0 0 0 -0.0000

Karena Aa = E, maka a - A^E, yaitu:

- 0 0 681

n mi 7

-0 01 4".'

- 0 ••J 6 1 2

-0 041 •'

-0 1602

0 0833

0 1779

-0 u932

24

Dengan demikian kita bisa mencari nilai y(j), j=l,2—6-5 berdasarkan persamaan

(4.17) sebagai:

hasil =

- 0.0 681

0.0717

0.0147

0.0613

-0.0417

-("' . 1 302

0.08 3 3

0.177 9

-0 .0932

koefl =

1.2197 :J . 311 7

koef.2 -

1.1977 0.4131



koef 3

1 3 9 3 3 0 3 92 8

koef 4

1 5:-; 4 8 0 '132

koef 5

- 0 018 0 0 54 8 8

koef 6

0 64 9 6 0 3630

koef 7

-1 1374 0 2218

koef8

-1 4937 0 1550

125

Dari sejumlah 8 ukuran huruf yang dijadikan sampel penilaian preferensi

konsumen dan 9 kata Kansei (terbatasjengkap, tidak nyaman nyaman,

kasar_haius, surampenuh warna, gelapmenyala, tidak kompakkompak,

umumunik, biasa^bcrgaya, klasikmodern) didapatkan persamaan regresi.

Persamaan regresi inilah yang nantinya dapat digunakan untuk peramalan data

koresponden dengan pola data yang sama dengan data yang berbeda. Berikut

persamaannya :

Tabel 4.25 Persamaan Regresi Untuk Ukuran Huruf dan Kata Kansei
;Sf

No Kctcrangan

Persamaan regresi untuk

ukuran huruf

Retzresi linear huruf

Reuresi linear huruf 2

Regresi linear huruf 3

5 j Rearesi linear huruf 4

Persamaan

y(j) = - 0,0681 m(j) + 0,0717 u2(j) -0,0147

H3(j) - 0,0612 j.l,(])-0,0417 M5(j) -0,1602

ll6(j) + 0,0833 jn7(j) !0J779 #U8(j) - 0,0932

»(D

zi -- 1,2197* v(j) -i- 0,3147

z:- 1,1977* vfj) i 0,4131

7a- 1,2933 *y(j) + 0,5928

z,= 1,5343 *y(j) i- 0,7132
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6. Regresi linear huruf 5 z5 = -0,0180 *y(j) -: 0,5488

Regresi linear huruf 6 z(>_ - -0,6496 *y(j) + 0,3630

Regresi linear huruf 7 z7--l,1374*y(j) + 0,2218

9. Regresi linear huruf 8 zR =-1,4937 * y(j) + 0,1550

6. Hasil Persamaan Regresi Kata Kansei dan Bentuk Layar

Dari hasil penelitian akan kita selesaikan dengan menggunakan Fuzzy

Quantification Theory II. Dari data-data hasil konversi penilaian bentuk layar

(external standard) pada tabel (4.15) dan kata Kansei (parameter) hasil reduksi

pada tabel (4.2), kita mendapatkan informasi tentang:

1. Jumlah responden, n - 65

2. Jumlah fuzzy group, M = 9 (bentuk layar 1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, dan 9).

3. Jumlah kategori kata Kansei, K = 9 (terbatasjengkap, tidak nyamannyaman,

kasarJialus. suram penuh warna, gelapmenyala, tidak kompakkompak,

umumunik, biasabergaya, klasik modem)

Pada dasarnya, kita harus mencari nilai bobot-bobot kategori a, yang memberikan

pemisahan yang paling baik untuk setiap external standard fuzzy groups pada

persamaan (4.17). Terlebih dahulu kitaakan membentuk matriks-matriks:

1. A, dengan elemen-elemen u.j(j), i = 1,2,..., K - 9; dan j = 1,2, ..., n -65: yang

diulang sebanyak M= 9 kali.

2. Ati, dengan elemen-elemen ^ , i ^ 1,2,..., K = 9; yang diulang sebanyak n =

65 kali untuk sualu nilai r (r= 1,.. M = 9).

3. A, dengan elemen-elemen ^, i = 1,2,..., K~ 9 yang diulang sebanyak Mn =

585 kali yang masing-masing berukuran Mn x K (585 x 9), berdasarkan
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persamaan (4.23), (4.24), dan (4.25) sebagai matriks A, A<}. dan Ayang dapat

dilihat pada Lampiran M.

Berdasarkan persamaan (4.31) dan (4.33), kita akan dapatkan matriks SCi dan S

yang berukuran 9x9 sebagai berikut:

Sg

columns 1 through 5

0.0724 0.0547 0.0042 -0.0427 -0 0044

0.0547 0 .0749 0.0302 -0.0376 -0 0032

0.00 4 2 0.0302 0.0271 -0.0079 -0 0005

-0.0427 -0.037 6 -0.0079 0.0430 0 0221

-0.0041 -0.0032 0.0005 0.0221 0 0323

-0.0140 -0.0018 0.0019 0.002 3 -0 0133

-0.0169 0.03 6 3 -0.0211 -0.0158 -0 0282

-0.0017 0.000 3 0.002 3 -0.0022 0 0049

0.0430 0 .0268 0.0038 - 0.0099 0 0177

Columns 6 through 9

-0.0140 -0.0169 -0.U017 0.0430

0.0018 - 0.0 363 0.0003 0.02 68

0.0019 -0.021.1 0.0 028 0.0 038

r). 002 3 -0.013 8 -0.0022 -9.0099

'„• .0133 'J .U282 '": :"\I"!2. <J ,-. .j ;_7 7

0. 0 22 7 -U.007 5 -O.01T7 0.02 0 4

-0.0 07 5 0.141-1 0.0286 -0.0-131

0.0107 0.02 3 c-. 0.01 /3 0. 0040

-0.0204 -0.0431 0.30 4 0 0.0 66 3

irouon -i

<-;.2 4 57 •1.0769 4 . 8 2 1 0 6 54 3: 2 7 8 9 6

} . 0 7 b 9 • 9 . 5 n 0 3 5 5 52 4 3 7 3 6 T 6 / •'.• 3

4 . 8 310 8 . 5 5 5 2 1c ii.,',;; p. 7 0155 6 0 3 0

6 . 5 4 31 4.372 6 0155 ".• 'J /4 67 13 9632

2.7896 3. 67 6 5 7 602 0 13 9 6.32 t' ^ 4454

•'. . 1 51.1 6 . U 0 3 3 6 9 7 i 3 .] 7 L <l' o 3 "_"i 2 5 Z

'',.52"! 9 -,, - n 7 " :! 2 9 4 9 3 5 953 1 4 "57

4 .817 9 ':! . T:3 C O b 62 30 9 3214 H •1 5 1 "••

.• .813 5 '-< .5573 s 8550 0 50 60 S U <2

lunuia 6 r~.hr ougii .-•

6.1511 3.324 9 4 £ 1 7 c' 7 8135

6.0033 7 . / 3 ~! 2 9 C C '.' V 9 5 5 / 5

6.9'68 4 . 2 y 4 9 5 6 2 .:• 5 3 r. 3 n

4.7166 3 . 5 9 3 3 3 2 1 4 3 . 50ou

8.5 2 54 1. .47 57 8 4 517 3 .8072

8 . 5 610 3 . 7 u 4 3 " .705 9 0 .0620

5.7 64 3 21 . 4424 10 . 52C ? .9 502

2.79 5 9 10.5303 i9 "' c, 7 /I 11 .13 35

3 . 0 620 2.9 5 02 11 . 18 3:; 23 .3941
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Dengan menggunakan dekomp-sisi Choleskv, matriks Sdapat didekomposisi

sehinega didapat matriks segitiga atas Asedemikian hingga S= A,xA.

Columns 1 through 5

4.2715 2.5932 1.1310 1.3318 0 65 31

0 3.5841 1.5 68 7 0.2 512 0 2 7 4 3

0 0 3.6372 1.3442 1 7687

0 0 0 4.4193 2 3796

0 0 0 0 3 7620

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

0 0 0 u 0

Columns 6 through 9

1.4400 0.8252 1.1279 1.8292

0.6331 1.5617 1 .8866 1.34 32

1. 1972 0.2507 0 .3816 0.32 37

0.1680 0.3626 1.6081 -0.6943

-0.0282 -0.2120 0.7166 0.383 6

3.8242 0.8421 -0. 190 7 -0.9593

0 4.1682 1.50 5 9 0.1221

0 0 2.9861 2 .2 0 34

3 . 3296

Kemudian dapat dicari matriks y- [(AT'S^A"1 j, sebagai:

y-

Columns 1 through 5

0.0040 0.00 07 -0 0013 -0.0033 0 0017

0.0 007 0.0027 0 000 7 0.0014 0 0002

-0.0013 0.00 07 0 0C11 0.00 0 6 0 0 007

-0.0033 -0.0014 0 ocoe 0 .003 9 •o 0007

0 .0017 0.0002 - 0 (3 007 0.C00 7 0 0018

-0.0019 -0.000 4 !j no 02 0.0015 0 0015

-0.0012 -0.0027 - 0 ,"i 0 0 6 0.0 001 -0 .0010

-0.0001 0.0001 0 000 3 -i) .0001 0 0 002

-0 .0009 -0.0019 -c 00 03 0.0022 0 .0001

Coiuj-m.s r. trirouyn

0 (3 01 9 -0.0012 -0 0 0 01 -0 080 9

0 0004 -0.0027 ij 0 0 01 - 0 00 i 9

0 00 02 -0.0006 0 0 0 0 3 -0 C002

o 0015 0.0001 0 0001 0 00 "^

3 0015 -0.0010 0 0002 0 0 001

0 0024 0.0001 -0 0 0 0 4 0 0 0U4

o 0001 0.0101 -0 0002 -0 u 011

0 0004 0.0002 0 0 006 0 0004

0 0 004 -0.0011 0 0 004 0 00 39
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koef 2

u 4 7 7 0 5: 99

koef 3

0 02 1 9 0 62 2 8

koef4

-1 0 5 50 Ti 3 61 7

koef 5

0 0564 0 5146

koef6

1 2258 0 562 7

koef7

-1 5443 0 4228

koefB

-0 5 708 0 3 7 38

koef 9

-0 0927 0 6052

131

Dari sejumlah 9 bentuk layar yang dijadikan sampel penilaian preferensi

konsumen dan 9 kata Kansei (terbatasjengkap, tidak nyaman nyaman,

kasarjialus, suram penuh warna, gelap menyala, tidak kompak_kompak,

umum unik, biasabergaya, klasikjnodern) didapatkan persamaan regresi.

Persamaan regresi inilah yang nantinya dapat digunakan untuk peramalan data

koresponden dengan pola data yang sama dengan data yang berbeda. Persamaan

rcuresi untuk bentuk lavar dan kata Kansei adalah :

: No

Tabel 4.26 Persamaan Regresi Untuk bentuk layar dan Kata Kansei

PersamaanKeterangan

Persamaan regresi untuk

bentuk lavar

y(j) = 0,0433 ui(j) + 0,1674 ja2(j) t- 0.0255

u3(j) - 0,0841 ^,0)^0,0398 Uo(j) - 0.0070

p6(j)- 0,1971 n7<j) t 0,0278 u*<j) - 0,0290

M-<j(l) _ .



4.

8.

10.

Regresi linear layar I

Regresi linear layar 2

Regresi linear layar 3

Regresi linear layar 4

Regresi linear layar 5

Regresi linear layar 6

Regresi linear layar 7

Regresi linear layar 8

Regresi linear layar 9

/i = 0,7399 *y(j) + 0,4929

-z^j: 0,4770 * y(j) + 0,5199

z, = 0,0219 *y(j) i- 0,6228

z4- -1,0550 *y(j) + 0,3617

Z5 = 0,0564 *y(j) + 0,5146

z,-1,2258 *y(j) + 0.5627

z7--1,5443 *v(j) + 0,4228

zs - -0,5708 *y(j) -h 0,3738

z9- -0,0927 *y(j; + 0,6052
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7. Hasil Persamaan Regresi Kata Kansei dan Warna Keypad

Dari hasil penelitian akan kita selesaikan dengan menggunakan Fuzzy

Quantification Theory II. Dari data-data hasil konversi penilaian warna keypad

(external standard) pada tabel (4.16) dan kata Kansei (parameter) hasil reduksi

pada tabel (4.2), kita mendapatkan informasi tentang:

1. Jumlah responden, n = 65

2. Jumlah fuzzy group, M= 9 (warna keypad 1,2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, dan 9).

3. Jumlah kategori kata Kansei, K=9(terbatasjengkap, tidak nyaman_nyaman,

kasarJialus. suram_penuh warna, geiap menyala, tidak kompak kompak.

umum unik, biasa_bergaya, klasik modern)

Pada dasarnya, kita harus mencari nilai bobot-bobot kategori a; yang memberikan

pemisahan yang paling baik untuk setiap external standard fuzzy groups pada

persamaan (4.171. Terlebih dahulu kita akan membentuk matriks-matriks:

I. A, dengan elemen-elemen ii,(j), i= 1,2,..., K- 9; dan j ~- 1,2, ..., n - 65; yang

diulang sebanyak M~ 9 kali.



I J.

2. A(i, dengan elemen-jlemen ^< , i - 1,2,..., K- 9; yang diulang r.ebanyak n -

65 kali untuk suatu nilai r(r~ 1, .. M - 9).

3. A, dengan elemen-elemen ^, i - 1,2,..., K^ 9 yang diulang sebanyak Mn =

585 kali yang masing-masing berukuran Mn x K (585 x 9).

Berdasarkan persamaan (4.23), (4.24), dan (4.25) sebagai matriks A, AG. dan A

yang dapat dilihat pada Lampiran N. Berdasarkan persamaan (4.31) dan (4.32),

kita akan dapatkan matriks S« dan S yang berukuran 9x9 sebagai berikut:

Sg =

Columns 1 through 5

0.1183 0.1061 0.0821 0.0086 -0 0238

0. 1061 0.1159 0.0704 0.0207 -0 0175

0.0821 0.0704 0.1130 0.0130 0 0132

0.0036 0.0207 0.0130 0.0367 0 0121

-0.0238 -0.0175 0.0132 0.0121 0 04 7 5

0.0 34 9 0.0 5 34 0.0 421 -0.0087 -0 U241

-0.0186 0.0012 0.004 0 0.0108 -0 0 0 6.3

-0.0127 0 .0 0 3 5 0.0 32 4 0.0 04 4 0 00 30

0.0135 - 0.3260 - 0 . 0 G 9 2 0.0019 0 •3411

ol sunns 6 Ia it: ugh 9

0.0549 0.0186 -0.0127 0.0185

0.05 34 0.0012 0.00 33 -0.0250

0.0421 0.00 4 0 0.0 32 4 -0.009?

-0.0087 0 .0 10 S 0.0044 0.0019

0 .02 4 • 0.00 6 3 0.00 8 0 0.0411

0.0565 0 .01 7 3 -0.0006 -0.0319

0.OJ73 0 .0592 0.02 3 4 -0.0278

0.00 0 6 0 .0234 0 .0.39 5 0.0058

-0.0 3 i 9 -8.0278 0.00 58 0.0 8 00

s =

Columns i rr.rcuqh

2 0 7 5 0 5 i2 650 4 G 20 33 i? 9 0 5 5 2 57 32

12 6504 22 2 6 6 3 CJ 33 9 4 4 9 0 9 4 2 32 66

5 20 55 o 3894 2 0 1631 7 5 586 8 3 5 62

6 905 5 J 9 0 94 7 5 5 8 6 25 3512 14 7 4 30

5 7 32 2 3266 8 3 5 52 14 7430 25 64 18

7 6221 6 4 33 6 6 8 53 9 4 1 54 ', 3 1121

3 u32 9 q 4249 i 7 0 19 2 7 32 9 0 010 9

5 ','3 98 10 871 3 6 28 7 8 10 38 5 3 3 4 9 96

9 2 1 9 1 11 2929 n 8520 U 95 2 6 4 3590
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0 .2 L9 0

-0 2.,42

-0.2909

0 .0 624

-0. 1996

- 0 .2292

-0. 617.3

Columns 1 through 5

0.01600 0 0 0 0

0 0.0072 0 0 0

0 0 0.0045 0 0

0 0 0 0.0033 0

0 0 0 0 0.0018

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

0 0 0 0 0

Columns 6 through 9

0 0 0 0

0 0 0 0

0 0 0 0

0 0 0 0

0 0 0 0

-0.oooo 0 0 0

0 0.0011 0 0

0 0 0.0003 0

0 0 0 0.00 07
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Karena Aa ~ E, maka a = A' E, yaitu:

a -

0 . 1 3 9 4

0.0827

0.1254

-0.0661

-0.048 6

0.0169

-0.0 607

0.0491

-0. 1769

Dengan demikian kita bisa mencari nilai y(j), j=l,2,...,65 berdasarkan persamaan

(4.17) sebagai:

hasil =

0.13 94

0.0827

0.12y4

-0.0 66 1

-0.0486

-0. 0 i.59



-0.0607

0.0 4 91

-0.1769

fcoefi =

2.1099 0. 3004

koef2 =

0.7 9 30 0 4562

koef3 -

0.4 0 32 0 5355

koef4 =

-1.0750 0 6681

kocfS -=

-1.2973 0 6821

koef6 =

-0.5102 0 5886

koef7 -

-1.1576 0 6257

koefS =

-0.6898 0 .5737

koef9 =

0.3121 0 .6050
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Dari sejumlah 9 warna keypad yang dijadikan sampel penilaian preferensi

konsumen dan 9 kata Kansei (terbatasjengkap, tidak nyamannyaman,

kasarjialus, suramjtenuh warna, gelap_mcnyala, tidak kompak_kompak,

umum_unik, biasa_bergaya, klasik_modcrn) didapatkan persamaan regresi.

Persamaan regresi inilah yang nantinya dapat digunakan untuk peramalan data

koresponden dengan pola data yang sama dengan data yang berbeda. Persamaan

retires! untuk warna keypad dan kata Kansei adalah :

Tabel 4.27 Persamaan Regresi Untuk Warna Keypad dan Kata Kansei

PersamaanNo Keterangan

1. j Persamaan regresi untuk

I warna keypad

y(j}- 0,1394 ni(j)+ 0,0827 \x2Q)\ 0,1294

u3(j) - 0,0661 Li4(j)-0,0486 u,5(j) -0,0169

p6(i)- 0,0607 n7(j)-t 0,0491 ^(j) - 0,1769
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N.0

2.

•->

Regresi linear keypad 1 z,= 2,1899 *y(j) + 0,3004

Regresi linear keypad 2 z2 = 0,7930 *y(j) +0,4562

4. Regresi linear keypad 3 z3 - 0,4032 * y(j) + 0,5355

5. Regresi linear keypad 4 Z4 = -1,0750 *y(j) + 0,6681

6. Regresi linear keypad 5 zs = -1,2973 *y(j) + 0,6821

7. Regresi linear keypad 6 Z6- -0,5102 *y(j) + 0,5886

8. Regresi linear keypad 7 z7 = -l,1576*y(j) + 0,6257

9. Regresi linear keypad 8 z8 - -0,6898 * y(j) + 0,5737

10. Regresi linear keypad 9 Z9 = 0,3121 *y(j) + 0,6050


